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บทคัดย่อภาษาไทย 

การศึกษานี้มีวัตถุประสงค์เพ่ือคำนวณและพยากรณ์ดัชนีภูมิอากาศสุดขั้วของฝนในประเทศ
ไทย โดยพิจารณาทั้งมิติของความถี ่และความร ุนแรง ได้แก่ จำนวนวันฝนตกหนักมากกวา่ 35 
มิลลิเมตร (R35mm) และปริมาณฝนสะสมสูงสุดในช่วง 5 วันติดต่อกัน (Rx5day) การพยากรณ์
ดำเนินการโดยใช้วิธีการวิเคราะห์สหสัมพันธ์แคนอนิคัล (Canonical Correlation Analysis: CCA) 
ผ่านโปรแกรม Climate Predictability Tool (CPT) โดยใช้ข้อมูลอุณหภูมิผิวน้ำทะเล (Sea Surface 
Temperature: SST) จากแบบจำลอง CFSv2 ในบริเวณมหาสมุทรอินเดียและแปซิฟิกเขตร้อน เป็น
ตัวแปรต้น ร่วมกับข้อมูลฝนรายวันจากสถานีอุตุนิยมวิทยาจำนวน 75 แห่งทั่วประเทศไทย ข้อมูล
ในช่วงปี ค.ศ. 1991–2025 ถูกนำมาคำนวณเป็นดัชนีภูมิอากาศรายเดือน โดยกำหนดช่วงปี ค.ศ. 
1991–2020 เป็นฐานภูมิอากาศ (Climatology) และทำการพยากรณ์ล่วงหน้า 1 เดือน (Lead 1) 
สำหรับปี ค.ศ. 2025 

ผลการศึกษาพบว่า แบบจำลองสามารถสะท้อนแนวโน้มเชิงฤดูกาลของดัชนี R35mm ได้ใน
ระดับปานกลางถึงดี โดยเฉพาะในช่วงฤดูฝนของประเทศไทย (พฤษภาคม –ตุลาคม) ซึ ่งค่าการ
พยากรณ์มีความสอดคล้องกับข้อมูลสังเกตุตรวจวัดจริงมากกว่าช่วงฤดูแล้ง นอกจากนี้ แบบจำลองยัง
สามารถตรวจจับเหตุการณ์ฝนตกหนักได้ในหลายช่วงเดือน เม่ือพิจารณาจากตัวชี้วัดทางสถิติ เช่น ค่า
สหสัมพันธ์ (Correlation), ความน่าจะเป็นในการตรวจจับ Probability of Detection (POD) และ 
ดัชนีความสำเร็จเชิงวิกฤต Critical Success Index (CSI)  

สำหรับดัชนี Rx5day ผลการพยากรณ์สามารถสะท้อนแนวโน้มการเกิดฝนสะสมต่อ เนื่ อง
หลายวันในช่วงฤดูฝนได้ในระดับปานกลางถึงดีเช่นกัน อย่างไรก็ตาม พบว่าค่าความคลาดเคลื่อนของ
ดัชนี Rx5day สูงกว่าดัชนี R35mm ในบางช่วงเวลา อันเนื่องมาจากความแปรปรวนเชิงพ้ืนที่แ ละเชิง
เวลาในระดับที่สูงของเหตุการณ์ฝนสะสม 

โดยสรุป การศึกษานี้แสดงให้เห็นว่าการบูรณาการข้อมูลอุณหภูมิผิวน้ำทะเล(SST) ร่วมกับ
แบบจำลองทางสถิติ CCA มีศักยภาพอย่างมากสามารถใช้ในการพยากรณ์แนวโน้มของดัชนีฝนสุ ดขั้ว
ในของประเทศไทยได้ โดยเฉพาะในช่วงฤดูฝน และสามารถใช้เป็นข้อมูลพ้ืนฐานสำหรับการ พัฒนา
ระบบพยากรณ์เหตุการณ์ฝนสุดขั้วและการวิเคราะห์ความแปรปรวนของสภาพภูมิอากาศในประเทศ
ไทยในอนาคต 
 



ง 
 

ABSTRACT 

This study aims to calculate and forecast extreme climate indices in Thailand, 
focusing on the dimensions of precipitation frequency and intensity. The indices 
analyzed include the number of heavy precipitation days exceeding 35 mm (R35mm) 
and the maximum consecutive 5-day precipitation amount (Rx5day). The forecasting 
was conducted using Canonical Correlation Analysis (CCA) via the Climate Predictability 
Tool (CPT). Sea Surface Temperature (SST) data from the CFSv2 model over the 
tropical Indian and Pacific Oceans were utilized as predictors, integrated with daily 
rainfall data from 75 meteorological stations across Thailand. Monthly climate indices 
were calculated for the period 1991–2025, with 1991–2020 established as the 
climatological base period. A 1-month lead time (Lead 1) forecast was performed for 
the year 2025. 

The results indicate that the model reflects the seasonal trends of the R35mm 
index at a moderate-to-good level, particularly during Thailand’s monsoon season 
(May–October). During this period, forecasted values showed greater consistency with 
observed data compared to the dry season. The model also demonstrated the ability 
to detect heavy rainfall events across several months, as indicated by statistical metrics 
including Correlation, Probability of Detection (POD), and Critical Success Index (CSI). 
For the Rx5day index, the forecasts similarly reflected trends of cumulative multi-day 
rainfall during the rainy season at a moderate-to-good level. However, higher error 
rates were observed for Rx5day compared with R35mm in some periods due to the 
high spatial and temporal variability of cumulative rainfall events. 

In conclusion, this study demonstrates that integrating SST data with the CCA 
statistical model possesses significant potential for forecasting trends in extreme 
precipitation indices in Thailand, especially during the rainy season. These findings 
serve as a fundamental framework for enhancing extreme event forecasting systems 
and analyzing climate variability in Thailand for future research 
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1. บทนำ 

 1.1 ความเป็นมาและความสำคัญของปัญหา 

ประเทศไทยต้ังอยู่ในเขตภูมิอากาศเขตร้อนภายใต้อิทธิพลของระบบมรสุม ส่งผลให้ปริมาณ
ฝนมีความแปรปรวนค่อนข้างสูงทั้งในเชิงเวลาและเชิงพ้ืนที่ ในแต่ละปีอาจเกิดควา มแตก ต่างของ
ปริมาณฝนอย่างชัดเจน บางช่วงอาจเกิดภาวะฝนทิ้งช่วงยาวนาน ขณะที่บางช่วงอาจเกิดฝนตกหนั ก
ต่อเนื่อง ซ่ึงอาจนำไปสู่การเกิดน้ำท่วมและสร้างความเสียหายต่อชีวิตและทรัพย์สินของประชา ชน 
ตลอดจนส่งผลกระทบต่อภาคเศรษฐกิจที่สำคัญของประเทศ เช่น ภาคเกษตรกรรม การบริหารจัดการ
ทรัพยากรน้ำ และการวางแผนโครงสร้างพ้ืนฐาน ในช่วงหลายทศวรรษที่ผ่านมา ปรากฏการณ์สภาพ
ภูมิอากาศสุดขั้ว (Extreme Climate Events) มีแนวโน้มเพ่ิมขึ้นในหลายภูมิภาคของโลก รวมถึง
ประเทศไทย เหตุการณ์ฝนตกหนักในระยะเวลาสั้น หรือฝนสะสมต่อเนื่องหลายวัน สามารถก่อให้เกิด
น้ำท่วมฉับพลัน น้ำป่าไหลหลาก และความเสียหายในวงกว้าง ดังนั้นการทำความเข้าใจลักษณะของ
ฝนในมิติของความถี่ (Frequency) และ ความรุนแรง (Intensity) จึงมีความสำคัญต่อการประเ มิน
ความเสี ่ยงและการเตรียมความพร ้อมร ับมือกับภัยพิบ ัติ ซ ึ ่งหนึ ่งในวิธีที ่ใช ้ก ันอย่างแพร ่หลายใน
การศึกษาลักษณะของเหตุการณ์ภูมิอากาศสุดขั้ว คือการใช้ ดัชนีภูมิอากาศสุดขั้ว (Extreme Climate 
Indices : ECIs) ซ่ึงพัฒนาจากข้อมูลภูมิอากาศรายวันเพ่ือสะท้อนความผิดปกติหรือความรุนแร งของ
สภาพภูมิอากาศในช่วงเวลาหนึ่ง โดยดัชนีมาตรฐานสากลได้รับการพัฒนาโดยคณะทำงาน ETCCDI 
(Expert Team on Climate Change Detection and Indices) ภายใต้การสนับสนุนขององ ค์การ
อุตุนิยมวิทยาโลก (WMO) 

การศึกษานี ้มุ ่งเน ้นการพัฒนาผลผลิตต้นแบบสำหรับการคาดหมายดัชนีฝนสุดขั้ว โดย
เลือกใช้ดัชนีตามมาตรฐานสากล 2 ตัว ได้แก่ R35mm ซ่ึงแสดงจำนวนวันที่ มีปริ มา ณฝนรา ยวัน
มากกว่าหรือเท่ากับ 35 มิลลิเมตร และสะท้อนความถี่ของเหตุการณ์ฝนตกหนัก และ Rx5day ซ่ึงเป็น
ปริมาณฝนสะสมสูงสุดภายในช่วงเวลา 5 วันต่อเนื่อง (Highest 5-day Precipitation Amount) เพ่ือ
สะท้อนความรุนแรงและความต่อเนื่องของเหตุการณ์ฝนตก ในด้านการพยากรณ์ภูมิอากาศ ปัจจุบันมี
การใช้ทั้งแบบจำลองเชิงพลวัต (Dynamical Model) และวิธีการทางสถิติ (Statistical Method) ใน
การคาดการณ์สภาพภูมิอากาศล่วงหน้า CFSv2 (Coupled Forecast System Version 2) พัฒนา
โดย National Centers for Environmental Prediction (NCEP) แบบจำลองที่รวมการทำงานของ
ระบบบรรยากาศ มหาสมุทร พ้ืนดิน และน้ำแข็งทะเล และถูกนำมาใช้ในการพยากรณ์ภูมิอากาศราย
เดือนและรายฤดูกาลอย่างแพร่หลาย นอกจากนี้ เครื่องมือClimate Predictability Tool (CPT) ซ่ึง
พัฒนาโดย International Research Institute for Climate and Society (IRI) สามารถใช้วิเคราะห์
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ความสัมพันธ์ระหว่างตัวแปรภูมิอากาศขนาดใหญ่ เช่น อุณหภูมิผิวน้ำทะเล กับตัวแปรภูมิอากาศใน
ระดับพ้ืนที่ โดยใช้วิธีทางสถิติ เช่น Canonical Correlation Analysis (CCA) 

การศึกษานี้จะคำนวณดัชนีฝนสุดขั้วจากฐานข้อมูลภูมิอากาศช่วงปี ค.ศ. 1991–2020 เพ่ือ
มุ่งเน้นการการพยากรณ์ในปี ค.ศ. 2025 เป็นกรณีศึกษาเพ่ือเปรียบเทียบค่าพยา กร ณ์กับข้อ มูลที่
เกิดขึ้นจริงจากข้อมูลตรวจวัด (Observed Data) เพ่ือประเมินความสามารถของแบบจำลองในการ
คาดการณ์เหตุการณ์ฝนสุดขั้ว เพ่ือที่จะใช้เป็นแนวทางในการพัฒนาผลิตภัณฑ์การพยากรณ์ภูมิอากาศ 
(Climate Services Product) สำหรับประเทศไทย ซ่ึงสามารถนำไปใช้สนับสนุนการวางแผน การ
บริหารจัดการทรัพยากรน้ำ และการเตรียมความพร้อมรับมือกับภัยพิบัติทางธรรมชา ติ ได้อย่ าง มี
ประสิทธิภาพมากยิ่งขึ้น 

1.2 วัตถุประสงค์ 

1.2.1 เพ่ือพยากรณ์ค่าดัชนีภูมิอากาศ R35mm และ Rx5day ของปี ค.ศ. 2025 ล่วงหน้า 1 
เดือน (Lead 1) โดยใช้ข ้อมูลอุณหภูมิผ ิวน ้ำทะเลจากแบบจำลอง CFSv2 ผ่านการวิเคราะห์ดว้ย 
Canonical Correlation Analysis (CCA) ในโปรแกรม Climate Predictability Tool (CPT) 

1.2.2 เพ่ือเปรียบเทียบผลการพยากรณ์ดัชนีภูมิอากาศกับข้อมูลตรวจวัดจริง (Observed 
Data) ในปี ค.ศ. 2025 และประเมินประสิทธิภาพของแบบจำลองในการพยากรณ์เหตุการณ์ฝนสุดขั้ว
ในประเทศไทย 

1.3 ขอบเขตของการดำเนินการ 

1.3.1 ขอบเขตพ้ืนท่ีศึกษา (Spatial Scope) 
การศึกษานี ้กำหนดขอบเขตพื ้นที่ศึกษาออกเป็นสองส่วน ได้แก่ พื ้นที ่ของตัวแปรต้น 

(Predictor) และพ้ืนที่ของตัวแปรตาม (Predictand) ในส่วนของตัวแปรต้น ใช้ข้อมูลอุณหภูมิผิ วน้ำ
ทะเล (Sea Surface Temperature: SST) จากแบบจำลอง CFSv2 ในช่วงปีฐาน (Climatology) 
ค.ศ. 1991-2020บริเวณระหว่างละติจูด 30° S ถึง 30° N และลองจิจูด 40° E ถึง 290° E โดยจะ
ครอบคลุมมหาสมุทรอินเดียและมหาสมุทรแปซิฟิกซ่ึงส่งผลต่อระบบภูมิอากาศบริเวณประเทศไทย ซ่ึง
เป็นบริเวณมหาสมุทรที่มีบทบาทสำคัญต่อการไหลเวียนของบรรยากาศ การลำเลียงความชื้น และการ
ก่อตัวของระบบฝนในภูมิภาคเอเชียตะวันออกเฉียงใต้รวมถึงประเทศไทย สำหรับตัวแปรตาม ใช้ข้อมูล
ปริมาณฝนรายสถานีจำนวน 75 สถานี ที่เกิดขึ้นบริเวณประเทศไทยบริเวณระหว่างละติจูด 6° N ถึง 
20° N และลองจิจูด 97° E ถึง 105° E โดยครอบคลุมทุกภูมิภาค ในการคำนวณหาดัชนีทางภูมิอากาศ 
R35mm และ Rx5day ต้ังแต่ช่วงปี ค.ศ. 1991-2025 เพ่ือใช้ในการพยากรณ์และเปรียบเทียบผลที่ไ ด้
จากการพยากรณ์ 
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1.3.2 ขอบเขตด้านข้อมูล (Data Scope) 
ข้อมูลตัวแปรต้นที ่ใช้ในการศึกษาคร ั้งน ี้ เป ็นข้อมูลอุณหภูมิผ ิวน ้ำทะเล ( Sea Surface 

Temperature: SST) จากแบบจำลอง CFSv2 (Coupled Forecast System Version 2) ซ่ึงพัฒนา
โดย National Centers for Environmental Prediction (NCEP) โดยข้อมูล SST ที่ใช้ประกอบด้วย 
2 ชุดข้อมูล ได้แก่ Hindcast และ Forecast โดยข้อมูล Hindcast จะเป็นข้อมูลการจำลองย้อนหลัง
ของแบบจำลอง ที่คำนวณโดยใช้ข้อมูลสภาพภูมิอากาศในอดีตเป็นเง่ือนไขเริ่มต้น เพ่ือให้แบบจำลอง
สร้างผลลัพธ์ของตัวแปรภูมิอากาศในช่วงเวลาที่ผ่านมา โดยในงานศึกษานี้จะนำข้อมูล Hindcast ช่วง
ปี ค.ศ. 1991 – 2020 มาวิเคราะห์ร่วมกับดัชนีฝนสุดขั้วที่คำนวณจากข้อมูลฝนสถานีตรวจวัด เพ่ือหา
ความสัมพันธ์เช ิงสถิติผ ่านวิธ ี Canonical Correlation Analysis (CCA) ในโปรแกรม Climate 
Predictability Tool (CPT) ส ่วนข้อมูล Forecast เป็นข้อมูลการคาดการณ์ล่วงหน้าที่ได้จากการ
ประมวลผลของแบบจำลอง โดยใช้สภาวะเริ่มต้นของระบบภูมิอากาศในช่วงเวลาปัจจุบัน เพ่ือจำลอง
การเปลี่ยนแปลงของตัวแปรภูมิอากาศในอนาคต ข้อมูล Forecast จะถูกนำมาใช้เป็นตัวแปรนำเข้าใน
แบบจำลองทางสถิติที่ได้จากขั้นตอนการฝึกด้วยข้อมูล Hindcast เพ่ือนำไปใช้ในการพยากรณ์ค่าดัชนี
ฝนสุดขั้วในแต่ละเดือนของปี ค.ศ. 2025 โดยในการพยากรณ์นี้จะใช้ชุดข้อมูล Hindcast ของเดือน
ก่อนหน้า และข้อมูล Forecast ของเดือนถัดไป (Lead Time 1) ในการพยากรณ์รายเดือน  

ข้อมูลตัวแปรตามที่ใช้ในการศึกษาครั้งนี้ คือดัชนีภูมิอากาศสุดขั้ว 2 ดัชนี ได้แก่ R35mm 
และ Rx5day เพ่ือสะท้อนมิติของความถี่และความรุนแรงของฝนอย่างจำเพาะเจาะจง โดย R35mm 
ใช้ประเมินจำนวนวันที่เกิดฝนตกหนักมาก (≥ 35 มม./วัน) และ Rx5day ใช้ประเมินปริมาณฝนสะสม
สูงสุด 5 วันต่อเนื่อง ซ่ึงเป็นปัจจัยหลักในการเฝ้าระวังอุทกภัย ดังนั้นการศึกษา นี้จึ ง มุ่ง เน้น การ
วิเคราะห์และพยากรณ์เฉพาะดัชนีทั้งสอง เพ่ือใช้เป็นกรณีศึกษาสำหรับการพัฒนาต้นแบบผลิตภัณฑ์
การพยากรณ์ดัชนีภูมิอากาศ โดยไม่ได้ครอบคลุมดัชนีภูมิอากาศสุดขั้วประเภทอ่ืน 

1.3.3 วิธีการวิเคราะห์ 
ในการศึกษานี้ใช้เทคนิค Canonical Correlation Analysis (CCA) ผ่านโปรแกรม Climate 

Predictability Tool (CPT) เพ่ือหาความสัมพันธ์เชิงเส้นระหว่างปัจจัยภูมิอากาศและดัชนีฝนสุดขั้ว
ในแต่ละสถานี โดยอาศัยการแยกลักษณะเด่นของความสัมพันธ์ที ่มีค่าสหสัมพันธ์ส ูงส ุดมาสร้าง
แบบจำลองพยากรณ์ ซ่ึงโปรแกรม CPT จะช่วยในการปรับเทียบข้อมูล (Downscaling) และประเมิน
ความแม่นยำด้วยวิธี Cross-validation เพ่ือให้ได้ค่าพยากรณ์ที่มีความน่าเชื่อถือทางสถิติและระบุช่ว ง
ความไม่แน่นอนได้อย่างชัดเจน อีกทั้งยังประเมินสมรรถนะของแบบจำลองในการคาดการ ณ์ดั ชนี
ภูมิอากาศสุดขั้วในระดับสถานี โดยผลการวิเคราะห์จะถูกนำไปใช้ในการพยากรณ์ค่าดัชนีฝนสุ ดขั้วใน
ช่วงเวลาที่กำหนดและใช้ประเมินสมรรถนะของแบบจำลองในการคาดการณ์เหตุการณ์ฝนสุ ดขั้ วใน
ประเทศไทย  
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1.4 ทบทวนวรรณกรรมท่ีเก่ียวข้อง 

 1.4.1 ดัชนีภูมิอากาศสุดขั้ว (Extreme Climate Indices) 
 เหตุการณ์ภูมิอากาศสุดขั้ว (Extreme Climate Events) ได้รับความสนใจอย่างมา กในช่วง
หลายทศวรรษที่ผ่านมา เนื่องจากเหตุการณ์ดังกล่าวส่งผลกระทบอย่างมีนัยสำคัญต่อระบบเศรษฐ กิจ 
สังคม และสิ่งแวดล้อม โดยเฉพาะเหตุการณ์ฝนตกหนักซ่ึงสามารถนำไปสู่การเกิดน้ ำท่ วมฉับพลัน 
น้ำป่าไหลหลาก และดินถล่มในหลายพ้ืนที่ทั่วโลก เพ่ือใช้ในการวิเคราะห์ลักษณะของ เหตุกา ร ณ์
ภูมิอากาศสุดขั้ว นักวิจัยจึงได้พัฒนาดัชนีภูมิอากาศสุดขั้ว (Extreme Climate Indices) ซ่ึงสามารถ
สะท้อนลักษณะของสภาพภูมิอากาศในหลายมิติ เช ่น ความถี ่ ความร ุนแรง และระยะเวลาของ
เหตุการณ์ (World Meteorological Organization, 2009) 

หนึ่งในงานวิจัยที่สำคัญในด้านนี้คือการศึกษาของ Alexander et al. (2006) ซ่ึงได้วิเคราะห์
การเปลี่ยนแปลงของเหตุการณ์ภูมิอากาศสุดขั้วจากข้อมูลรายวันของสถานีตรวจอากาศทั่วโลกในช่ วง
ปี ค.ศ. 1951–2003 โดยใช้ดัชนีมาตรฐานที ่พัฒนาโดยคณะทำงาน Expert Team on Climate 
Change Detection and Indices (ETCCDI) ภายใต้การสนับสนุนขององค์การอุตุน ิยมวิทยาโลก 
(WMO) ผลการศึกษาพบว่าหลายภูมิภาคของโลกมีแนวโน้มของการเปลี่ยนแปลงในดัชนีอุณหภู มิและ
หยาดน้ำฟ้า โดยเฉพาะการเพ่ิมขึ้นของเหตุการณ์อุณหภูมิสุดขั้วและการเปลี่ยนแปลงของรู ปแบบฝน
ตกหนัก 

ดัชนีภูมิอากาศสุดขั้วตามข้อแนะนำของ ETCCDI มีทั้งหมด 27 ดัชนี ซ่ึงครอบคลุมทั้งด้าน
อุณหภูมิและปริมาณฝน โดยสามารถคำนวณได้จากข้อมูลภูมิอากาศรายวัน เครื่องมือที่ใช้กัน อย่าง
แพร่หลายในการคำนวณดัชนีดังกล่าวคือโปรแกรม RClimDex ซ่ึงพัฒนาโดย Zhang และ Yang 
(2004) โดยโปรแกรมนี้มีขั้นตอนในการตรวจสอบคุณภาพข้อมูล (Quality Control) เพ่ือคัดกรอง
ข้อมูลที ่ผ ิดปกติก่อนนำมาคำนวณดัชน ี ทำให้ข้อมูลที ่ได้มีความน่าเช ื่อถือและสามารถนำไปใช้
เปรียบเทียบระหว่างพ้ืนที่ต่าง ๆ ได้อย่างเป็นมาตรฐาน 

สำหรับประเทศไทยมีงานวิจัยที่ ศึกษาการเปลี่ยนแปลงของฝนสุดขั้วเพ่ิมขึ้นอย่าง ต่อ เนื่ อง 
เช ่นงานวิจ ัยของ Limsakul และ Singhruck (2016) ที ่ได้ศึกษาการเปลี ่ยนแปลงระยะยาวของ
ปริมาณฝนและดัชนีฝนสุดขั้วในประเทศไทยจากข้อมูลสถานีตรวจอากาศในช่วงปี ค.ศ. 1955–2014 
ผลการศึกษาพบว่าความเข้มของฝนในวันที่เกิดฝนตกหนักมีแนวโน้มเพ่ิมขึ้นในหลายพ้ืนที่ของประเทศ 
โดยเฉพาะดัชนีที่เก่ียวข้องกับฝนตกหนัก เช่น Rx1day และ R95p 

ผลการศึกษาดังกล่าวสอดคล้องกับงานวิจัยของ Endo et al. (2009) ที่ได้ศึกษาดัชนีฝนสุด
ขั้วในภูมิภาคเอเชียตะวันออกเฉียงใต้ และพบว่าหลายพ้ืนที่ในภูมิภาคนี้มีแนวโน้มของเหตุการณ์ฝนตก
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หนักเพ่ิมขึ้นในช่วงหลายทศวรรษที่ผ่านมา ซ่ึงงานวิจัยเหล่านี้ได้ชี้ให้เห็นว่า ดัชนีฝนสุ ดขั้ ว มีควา ม
อ่อนไหวและสะท้อนการเปลี่ยนแปลงสภาพภูมิอากาศได้ดีกว่าปริมาณฝนรวมรายปี 

1.4.2 ความสัมพันธ์ระหว่างอุณหภูมิผิวน้ำทะเลกับปริมาณฝน 
อุณหภูมิผ ิวน ้ำทะเล (Sea Surface Temperature: SST) เป็นหนึ ่งในปัจจ ัยสำคัญที ่ มี

อิทธิพลต่อระบบภูมิอากาศของโลก โดยเฉพาะในเขตร้อนซ่ึงการเปลี่ยนแปลงของ SST สามารถส่งผล
ต่อการไหลเวียนของบรรยากาศ การก่อตัวของเมฆ และการกระจายตัวของปริมาณฝนในหลาย
ภูมิภาคของโลก การศึกษาของ Trenberth et al. (1998) ได้แสดงให้เห็นว่าความแปรปร วนของ
อุณหภูมิผิวน้ำทะเลในมหาสมุทรแปซิฟิกมีความสัมพันธ์อย่างใกล้ชิดกับการเปลี่ยนแปลงของรูปแบบ
ภูมิอากาศในระดับโลก โดยเฉพาะปรากฏการณ์ El Niño–Southern Oscillation (ENSO) ซึ ่งมี
อิทธิพลต่อปริมาณฝนในหลายภูมิภาคของโลก 

นอกจากนี้ Ropelewski และ Halpert (1987) ได้ศึกษาความสัมพันธ์ระหว่างปรากฏการณ์ 
ENSO กับรูปแบบปริมาณฝนทั่วโลก และพบว่าการเกิด El Niño และ La Niña สามารถทำให้รูปแบบ
การกระจายตัวของฝนเปลี่ยนแปลงไปอย่างมีนัยสำคัญในหลายภูมิภาค รวมถึงเอเชียตะวันออก เฉียง
ใต้ ซ่ึงเป็นภูมิภาคที่ได้รับอิทธิพลจากระบบมรสุมเขตร้อน 

การศึกษาหลายงานยังพบว่าความผิดปกติของ SST ในมหาสมุทรแปซิฟิกและมหา ส มุทร
อินเดียสามารถส่งผลต่อการเปลี่ยนแปลงของระบบมรสุมเอเชีย และมีผลต่อรูปแบบของปริมาณฝนใน
ภูมิภาคเอเชียตะวันออกเฉียงใต้ รวมถึงประเทศไทย ดังนั้น SST จึงถูกนำมาใช้เป็นตัวแปรสำ คัญ ใน
การพัฒนาการพยากรณ์ภูมิอากาศล่วงหน้าในหลายการศึกษา 

1 . 4 . 3  การพยากรณ ์ภู ม ิ อากาศโดยใช ้  Canonical Correlation Analysis และ 
Climate Predictability Tool (CPT) 

การพยากรณ์ภูมิอากาศเชิงสถิติ (Statistical Climate Prediction) เป็นหนึ่งในวิธีที่ได้รับ
ความนิยมในการศึกษาความสัมพันธ์ระหว่างตัวแปรภูมิอากาศขนาดใหญ่กับตัวแปรภูมิอากาศในร ะดับ
พ้ืนที่ โดยเฉพาะการใช้ข้อมูลตัวแปรจากมหาสมุทรหรือบรรยากาศเพ่ือพยากรณ์ปริ มา ณฝนหรือ
อุณหภูมิในพ้ืนที่เฉพาะ เทคนิคที่ได้รับความนิยมในการวิเคราะห์ความสัมพันธ์ระหว่างชุดตัวแปรสอง
ชุดคือ Canonical Correlation Analysis (CCA) 

งานวิจ ัยของ Barnett และ Preisendorfer (1987) ได้แสดงให้เห ็นว่าว ิธ ี CCA สามารถ
นำมาใช้ในการพยากรณ์ตัวแปรภูมิอากาศ เช่น ปริมาณฝน หรืออุณหภูมิ ได้อย่างมีประสิทธิภาพ โดย
วิธีการนี้สามารถวิเคราะห์ความสัมพันธ์เชิงสถิติระหว่างตัวแปรภูมิอากาศขนาดใหญ่ เช่น SST กับตัว
แปรภูมิอากาศในระดับพ้ืนที่ และสามารถสกัดรูปแบบเชิงพ้ืนที่ (Spatial Patterns) ที่มีความสัมพันธ์
กันมากที่สุดระหว่างตัวแปรทั้งสองชุด 
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เคร ื ่องมือที ่ถ ูกใช ้ในการพยากรณ์ภ ูมิ อากาศเชิ งสถิติ อย ่างแพร ่หลายคือ Climate 
Predictability Tool (CPT) ซึ ่งพัฒนาโดย International Research Institute for Climate and 
Society (IRI) โดยโปรแกรมดังกล่าวสามารถใช้เทคนิคทางสถิติหลายร ูปแบบ เช่น CCA และ 
Principal Component Regression (PCR) (Mason & Tippett, 2018) นอกจากนี้ CPT ยังมีระบบ
การประเมินประสิทธิภาพของแบบจำลอง เช่น การพยากรณ์ย้อนหลัง (Hindcast) และการตรวจสอบ
ความแม่นยำด้วยวิธี Cross-validation ซ่ึงช่วยให้สามารถประเมินความสามารถของแบบจำลองใน
การพยากรณ์ได้อย่างเป็นระบบ 

1.4.4 แบบจำลองภูมิอากาศ Coupled Forecast System Version 2 (CFSv2) 
แบบจำลองภูมิอากาศ Coupled Forecast System Version 2 (CFSv2) ซึ ่งพัฒนาโดย 

National Centers for Environmental Prediction (NCEP) เป็นแบบจำลองภูมิอากาศเชิงพลวัตที่
ใช้ในการพยากรณ์ภูมิอากาศรายเดือนและรายฤดูกาลอย่างแพร่หลาย โดยเป็นระบบแบบ Coupled 
Model ที ่รวมการทำงานของบรรยากาศ มหาสมุทร พื ้นดิน และน้ำแข็งทะเลเข ้าด้วยกัน ทำให้
สามารถจำลองการเปลี่ยนแปลงของระบบภูมิอากาศได้อย่างสมจริง 

การศึกษาของ Saha et al. (2014) ได้อธิบายโครงสร ้างและสมรรถนะของแบบจำลอง 
CFSv2 ซ่ึงถูกนำมาใช้ทั้งในงานวิเคราะห์สภาพภูมิอากาศและการพยากรณ์ภูมิอากาศล่วงหน้า โดย
แบบจำลองดังกล่าวสามารถผลิตข้อมูล Hindcast และ Forecast สำหรับการพยากรณ์ภูมิอากาศราย
เดือนและรายฤดูกาลได้ 

จากการทบทวนวรรณกรรมพบว่า แม้ว่าจะมีการศึกษาการเปลี่ยนแปลงของฝนสุ ดขั้ วใน
ประเทศไทยและภูมิภาคเอเชียตะวันออกเฉียงใต้จำนวนหนึ่ง แต่การศึกษาที่นำข้อมูล SST จาก
แบบจำลองภูมิอากาศ มาประยุกต์ใช ้ร ่วมกับวิธ ี Canonical Correlation Analysis (CCA) เพ่ือ
พยากรณ์ดัชนีฝนสุดขั้วในระดับสถานียังมีอยู่อย่างจำกัด ดังนั้นการศึกษานี้จึงมุ่งเน้นการ พัฒนาการ
พยากรณ์ดัชนีภูมิอากาศสุดขั้วในประเทศไทย โดยใช้ข้อมูล SST จากแบบจำลอง CFSv2 ร่วมกับการ
วิเคราะห์เชิงสถิติผ่านโปรแกรม Climate Predictability Tool (CPT) เพื ่อประเมินศักยภาพของ
แบบจำลองในการคาดการณ์เหตุการณ์ฝนสุดขั้วล่วงหน้า 

1.5 ทฤษฎี และ/หรือแนวความคิดท่ีนำมาใช้ศึกษา 

 1.5.1 ความเช ื่อมโยงโยงระหว่างมหาสมุทรและบรรยากาศ (Ocean–Atmosphere 
Interaction) 

การพยากรณ์อากาศระยะนานอาศัยพื ้นฐานสำคัญจากแนวคิดความสัมพันธ์ระยะไกล 
(Teleconnections) ซ่ึงอธิบายถึงปรากฏการณ์ที่ความผิดปกติของสภาวะบรรยากาศหรือมหาส มุทร
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ในพ้ืนที่หนึ่ง สามารถส่งผลกระทบต่อลักษณะอากาศในพ้ืนที่ อ่ืนที่อยู่ห่างไกลออกไป ได้ ผ่านการ
หมุนเวียนของบรรยากาศโลก (Global Atmospheric Circulation) โดยมีกลไกสำคัญผ่านการ
แลกเปลี ่ยนพลั งงานควา มร ้อนร ะหว่า งมหา สมุ ทรและบร รยา กา ศ ( Ocean-Atmosphere 
Interaction) 

ในการศึกษานี้ มุ่งเน้นไปที่อิทธิพลของอุณหภูมิผิวน้ำทะเล (Sea Surface Temperature: 
SST) ในสองมหาสมุทรหลักที่มีผลกระทบโดยตรงต่อระบบอากาศของประเทศไทย ได้แก่ 

 มหาสมุทรแปซิฟิก ผ่านปรากฏการณ์เอลนีโญและลานีญา ( ENSO) ตามแนวคิดของ 
Trenberth et al. (1998) ซ่ึงอธิบายว่าความผิดปกติของ SST ในมหาสมุทรแปซิฟิกเขตศูนย์สูตร จะ
ทำให้เกิดการเปลี่ยนแปลงของวงจรวอล์กเกอร์ (Walker Circulation) ส่งผลให้ตำแหน่งของกร ะแส
อากาศที่จมตัว (Subsidence) และยกตัว (Convection) เปลี่ยนไป ซ่ึงกระทบต่อความชื้น และการ
ก่อตัวของเมฆในภูมิภาคเอเชียตะวันออกเฉียงใต้ 

มหาสมุทรอินเดีย ผ่านปรากฏการณ์ไดโพลในมหาสมุทรอินเดีย ( Indian Ocean Dipole: 
IOD) ซ่ึงสอดคล้องกับงานวิจัยของ Ropelewski and Halpert (1987) ที่ระบุว่าความแตกต่า งของ
ความกดอากาศและอุณหภูมิน้ำทะเลในมหาสมุทรอินเดียมีอิทธิพลสูงต่อปริมาณฝนในเขตร้อน 

กลไกดังกล่าวส่งผลโดยตรงต่อการเปลี ่ยนแปลงพฤติกรรมของ ร ่องมรสุม ( Monsoon 
Trough) และความแรงของมรสุมตะวันตกเฉียงใต้ ซ่ึงเป็นปัจจัยหลักในการกำหนดลักษณะทางสถิ ติ
ของฝน ทั้งในมิติของ ความถี่ (R35mm) และ ความรุนแรง (Rx5day) ดังนั้น การใช้ค่าความผิดปกติ
ของ SST เป็นตัวแปรพยากรณ์ (Predictor) จ ึงเป็นแนวทางที ่มีประสิทธิภาพในการนำสัญญาณ
ภูมิอากาศระดับมหภาคมาใช้คาดการณ์โอกาสการเกิดเหตุการณ์ฝนสุดขั้วในระดับท้องถิ่นของประเทศ
ไทยได้อย่างมีนัยสำคัญ 

1.5.3 การวิเคราะห์สหสัมพันธ์แคนอนิคัล (Canonical Correlation Analysis: CCA) 
การพยากรณ์ภูมิอากาศเชิงสถิติ (Statistical Climate Prediction) เป็นวิธีการวิเคราะห์ที่

ใช้ความสัมพันธ์ทางสถิติระหว่างตัวแปรภูมิอากาศขนาดใหญ่กับตัวแปรภูมิอากาศในระดับพ้ืนที่ เพ่ือ
สร้างแบบจำลองสำหรับการพยากรณ์ภูมิอากาศในอนาคต วิธีการดังกล่าวมักใช้ข้อมูลจากมหาส มุทร
หรือบรรยากาศ เช่น อุณหภูมิผิวน้ำทะเล เป็นตัวแปรอิสระในการพยากรณ์ตัวแปรภูมิอากาศใน พ้ืนที่
เป้าหมาย เช่น ปริมาณฝน หรือดัชนีภูมิอากาศสุดขั้ว 

หนึ่งในเทคนิคที่นิยมใช้ในการวิเคราะห์ความสัมพันธ์ดังกล่าวคือ การวิเคราะห์สหสัมพันธ์แค
นอน ิ ค ั ล  (Canonical Correlation Analysis  : CCA) เป ็ น เทคน ิ คสถ ิ ต ิว ิเคร าะห ์พห ุ ตัวแปร 
(Multivariate Statistical Analysis) ที่มีวัตถุประสงค์เพ่ือหาความสัมพันธ์เชิงเส้นระหว่างกลุ่ มของ
ตัวแปรทำนาย (Predictors, 𝑋) และกลุ่มของตัวแปรตาม (Predictands, 𝑌) โดยเทคนิคนี้จะทำการ
สร้างตัวแปรชุดใหม่ที่เรียกว่า "ตัวแปรแคนอนิคัล" (Canonical Variates) ซ่ึงเป็นผลรวมเชิ งเส้ น 



8 
 

 

(Linear Combination) ของตัวแปรเดิมในแต่ละกลุ่ม เพ่ือให้ตัวแปรชุดใหม่มีความสัมพันธ์ กันสู งสุด
ตามแนวทางที่ เสนอโดย Barnett and Preisendorfer (1987) กระบวนการทางคณิตศาสตรข์อง 
CCA สามารถอธิบายได้ผ่านสมการดังนี้ 

𝑈 = 𝑎𝑇𝑋  

     𝑉 = 𝑏𝑇𝑌 

  𝑅𝑐 = 𝐶𝑜𝑟𝑟(𝑈,𝑉) 
โดยที่  

𝑋  คือ เมทริกซ์ตัวแปรต้น (อุณหภูมิผิวน้ำทะเล)  
𝑌  คือ เมทริกซ์ตัวแปรตาม (ดัชนีฝนสุดขั้ว) 
𝑎 และ 𝑏 คือ เวกเตอร์น้ำหนัก (Canonical Weights) 
𝑈  คือ Canonical Variates ของอุณหภูมิผิวน้ำทะเล 
 𝑉   คือ Canonical Variates ของดัชนีภูมิอากาศ 

การวิเคราะห์จะสร้างคู่ของตัวแปร 𝑈 และ 𝑉 โดยที่ ซ่ึงได้จากการรวมเชิงเส้นของตัวแปร
เดิมผ่านเวกเตอร์น้ำหนัก 𝑎 และ 𝑏 เพ่ือให้ค่าสหสัมพันธ์ (Canonical Correlation : 𝑅𝑐 ) มีค่าสูงสุด 

ในการพยากรณ์ภูมิอากาศ CCA จะทำหน้าที่สกัดรูปแบบร่วม (Common Modes) หรือ
รูปแบบเชิงพ้ืนที่ (Spatial Patterns) ที่มีความเชื่อมโยงกันระหว่างตัวแปรมหาส มุทรและตัวแปร
ภูมิอากาศในพ้ืนที่ศึกษา เช่น เม่ือรูปแบบ SST ในมหาสมุทรเปลี่ยนแปลงไปในทิศใดทิศทางหนึ่ง อาจ
ส่งผลให้ดัชนีภูมิอากาศ เช่น R35mm หรือ Rx5day ของสถานีตรวจวัดเปลี่ยนแปลงไปในรูปแบบที่ มี
ความสัมพันธ์กัน 

ข้อดีที ่สำคัญของการใช้ CCA เมื ่อเปร ียบเทียบกับการวิเคราะห์สหสัมพันธ์แบบเดี่ยว 
(Univariate Correlation) คือ CCA สามารถวิเคราะห์ความสัมพันธ์ของตัวแปรหลายตัวพร้ อมกัน 
ช่วยลดสัญญาณรบกวน (Noise) ของข้อมูล และทำให้สามารถระบุอิทธิพลของปัจจัยภูมิอากาศขนาด
ใหญ่ที่ส่งผลต่อการเกิดฝนสุดขั้วในระดับพ้ืนที่ได้อย่างมีประสิทธิภาพ โดยแบบจำลองที่พัฒนา แล้ว
สามารถนำไปใช้พยากรณ์ค่าดัชนีภูมิอากาศสุดขั้วล่วงหน้า และประเมินความไม่แน่นอนของการ
พยากรณ์ผ่านช่วงค่าพยากรณ์ (Prediction Interval) ได้อย่างเป็นระบบ 

1.5.4 ดัชนีภูมิอากาศสุดขั้ว (Extreme Climate Indices : ECIs) 

ดัชน ีภ ูมิอากาศสุดขั ้ว (Extreme Climate Indices) เป็นตัวชี ้ว ัดทางสถิติท ี ่ใช ้ในการ
วิเคราะห์ลักษณะของเหตุการณ์สภาพอากาศรุนแรง เช่น ฝนตกหนัก อุณหภูมิสูง หรือภัยแล้ง โดยมี
กา รกำ หนดมาตร ฐา นการคำนวณโดย  Expert Team on Climate Change Detection and 
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Indices (ETCCDI) ซ่ึงอยู่ภายใต้การสนับสนุนขององค์การอุตุนิยมวิทยาโลก (WMO) ดัชนีเหล่านี้ถูก
พัฒนาเพ่ือใช้ในการติดตามและวิเคราะห์แนวโน้มของเหตุการณ์สภาพอากาศสุดขั้วในระยะยาว โดย
สามารถแบ่งออกเป็น 3 กลุ ่มหลัก ได้แก่ ดัชน ีเช ิงความถี ่  (Frequency) ดัชน ีเช ิงความร ุนแรง 
(Intensity) และ ดัชนีเชิงระยะเวลา (Duration) ในการศึกษานี้ได้เลือกใช้ดัชนีภูมิอากาศสุ ดขั้ว 2 
ดัชนี ดังต่อไปนี้ 

1. ดัชนี R35mm (Heavy Rainfall Days with Threshold of 35 mm) เป็นดัชนีที่ใช้วัด
ความถี่ของเหตุการณ์ฝนตกหนักมากในรอบเดือนหรือรอบปี โดยกำหนดเกณฑ์ปริมาณฝนรายวันที่ 
35 มม. ขึ้นไป ซ่ึงเป็นเกณฑ์ที่สะท้อนถึงสภาวะฝนที่เริ่มส่งผลกระทบต่อกิจกรรมกลางแจ้งและการ
ระบายน้ำในเขตเมือง ซ่ึงสามารถคำนวณได้จากสมการต่อไปนี้  

𝑅35𝑚𝑚𝑗 = ∑ 𝐶𝑜𝑢𝑛𝑡(𝑅𝑅𝑖𝑗  ≥ 35 𝑚𝑚)

𝐼

𝑖=1

 

โดยที่   

  𝑅𝑅𝑖𝑗 คือ ปริมาณฝนรายวันในวันที่ 𝑖 ของเดือน 𝑗 มีค่า ≥ 35 มม. 
  𝐼 คือ จำนวนวันทั้งหมดในเดือนนั้นๆ 

2. ดัชนี Rx5day (Highest 5-day Precipitation Amount) เป็นดัชนีที่ใช้สะท้ อน มิติของ
ความรุนแรงและความต่อเนื่องของฝน โดยพิจารณาจากปริมาณฝนสะสมที่มากที่สุดในช่วงเวลา 5 วัน
ติดต่อกัน ดัชนีนี้มีความสำคัญอย่างยิ่งในการเฝ้าระวังอุทกภัย เนื่องจากปริมาณฝนที่ตกสะสมต่อ เนื่อง
มักส่งผลให้ดินอ่ิมตัวด้วยน้ำและเกิดการไหลบ่าของน้ำ พ้ืนผิว (Surface runoff) ซ่ึงสามารถคำนวณได้
จากสมการต่อไปนี้  

𝑅𝑥5𝑑𝑎𝑦𝑗 = max𝑘  (∑ 𝑅𝑅𝑑𝑗

𝑘+4

𝑑=𝑘

) 

โดยที่  𝑅𝑅𝑑𝑗   คือ ปริมาณฝนรายวันในวันที่ 𝑑 ชองเดือน 𝑗 
    𝑘  คือ จุดเริ่มต้นของช่วงเวลา 5 วันใดๆ ภายในเดือน  
  ∑ 𝑅𝑅𝑑𝑗

𝑘 +4
𝑑=𝑘  คือ ผลรวมของปริมาณฝนในช่วง 5 วันติดต่อกัน 

1.5.5 การประเมินประสิทธิภาพการพยากรณ์ 
การประเมินประสิทธิภาพของการพยากรณ์ (Forecast Verification) เป็นขั้นตอนสำคัญใน

การตรวจสอบความถูกต้อง ความน่าเชื่อถือ และความสามารถในการพยากรณ์ภูมิอากาศ โดยการ
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ประเมินจะทำการเปรียบเทียบค่าที่พยากรณ์ (Predicted Value) กับค่าดัชนีภูมิอากาศที่คำนวณได้
จากค่าที่ได้จากสถานีตรวจวัด (Observed Value) ผ่านตัวชี้วัดทางสถิติหลายประเภท เพ่ือวิเคราะห์
ความคลาดเคลื่อนของการพยากรณ์ ความสัมพันธ์ของข้อมูล และความสามารถในการตรวจจับ
เหตุการณ์สภาพอากาศสุดขั้ว (Wilks, 2011; Jolliffe & Stephenson, 2012) 

ในการศึกษานี้ ได้ใช้ดัชนีทางสถิติหลายตัวเพ่ือประเมินประสิทธิภาพของการพยา กรณ์ดัชนี
ฝนตกหนัก ได้แก่ Mean Absolute Error (MAE), Root Mean Square Error (RMSE), Coefficient 
of Determination (R²), Bias, Pearson Correlation Coefficient, Spearman Rank Correlation 
Coefficient, Probability of Detection (POD), Critical Success Index (CSI), Prediction 
Interval Coverage Probability (PICP) และ Mean Prediction Interval Width (MPIW) 

1. ค่าความคลาดเคลื่อนสมบูรณ์เฉลี่ย (Mean Absolute Error : MAE) 
MAE เป็นตัวชี้วัดความคลาดเคลื่อนเฉลี่ยของการพยากรณ์ โดยคำนวณจากค่าเฉลี่ยของ ค่า

ความแตกต่างสัมบูรณ์ระหว่างค่าที่พยากรณ์กับค่าที่สังเกตจริง ตัวชี้วัดนี้สะท้ อนขนา ดของควา ม
ผิดพลาดโดยไม่คำนึงถึงทิศทางของความคลาดเคลื่อน หากค่า MAE มีค่าใกล้ 0 หมายถึงแบบจำลองมี
ความแม่นยำสูง หากค่า MAE มีค่าสูงหมายถึงแบบจำลองมีความคลาดเคลื่อนมาก ซ่ึงสามารถคำนวณ
ได้จากสมการต่อไปนี้ 

𝑀𝐴𝐸 =
1

𝑛
∑ ∣ 𝐹𝑖  −  𝑂𝑖 ∣

𝑛

𝑖=1

 

โดยที่  𝐹𝑖  คือ ค่าที่พยากรณ์ 
  𝑂𝑖  คือ ค่าที่ตรวจวัดได้จริง 
  𝑛 คือ จำนวนข้อมูลทั้งหมด 

2. รากที่สองของความคลาดเคลื่อนกำลังสองเฉลี่ย (Root Mean Square Error : RMSE) 
RMSE เป็นตัวชี ้ว ัดความคลาดเคลื ่อนที่ให ้ความสำคัญกับค่าความผิดพลาดขนาดใหญ่ 

เนื่องจากมีการยกกำลังสองของค่าความแตกต่างก่อนนำมาเฉลี่ย ทำให้ความผิดพลาดขนาดใหญ่มี
อิทธิพลต่อค่าผลลัพธ์มากกว่าความผิดพลาดขนาดเล็ก หาก RMSE มีค่าต่ำ แสดงถึงการพยากรณ์มี
ความแม่นยำสูง แต่หาก RMSE มีค่าสูง แสดงถึงการพยากรณ์มีความผิดพลาดมาก โดยทั่วไป RMSE 
มักมีค่ามากกว่า MAE เนื่องจากมีการยกกำลังสองของค่าความคลาดเคลื่อน ซ่ึงสามารถคำนวณได้จาก
สมการต่อไปนี้ 
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𝑅𝑀𝐴𝐸 = √
1

𝑛
∑(𝐹𝑖  − 𝑂𝑖)2

𝑛

𝑖=1

 

3. สัมประสิทธ์ิการตัดสินใจ (R-square or Coefficient of Determination : R2) 
R² เป็นตัวชี ้ว ัดสัดส่วนของความแปรปรวนของข้อมูลจร ิงที ่สามารถอธิบายได้ด้วย

แบบจำลอง ซ่ีงสามารถคำนวณได้จากสมการต่อไปนี้  

𝑅2  =  1 − 
∑(𝑂𝑖 −  𝐹𝑖)2

∑(𝑂𝑖 −  𝑂)2
 

เม่ือ   𝑂 คือ ค่าเฉลี่ยของข้อมูลจริง 

โดยที่   ค่า R² อยู่ระหว่าง 0.80 – 1.00  คือ แบบจำลองอธิบายข้อมูลได้ดีมาก 
  ค่า R² อยู่ระหว่าง 0.60 – 0.79  คือ แบบจำลองอธิบายข้อมูลได้ดี 
  ค่า R² อยู่ระหว่าง 0.40 – 0.59  คือ แบบจำลองอธิบายข้อมูลได้ปานกลาง 
  ค่า R² น้อยกว่า 0.4  คือ แบบจำลองอธิบายข้อมูลได้ต่ำ 

4. ค่าความลำเอียง (Bias) 

Bias ใช ้ตรวจสอบว่าค่าพยากรณ์ ส ูงเกินจร ิง (Overestimation) หร ือ ต่ำเกินจริ ง 
(Underestimation) ซ่ึงหากค่า Bias มีค่าเป็น 0 คือค่าพยากรณ์ ไม่มีความเอนเอียง หากค่า Bias 
มากกว่า 0 คือ ค่าพยากรณ์สูงเกินจริง และหากค่า Bias น้อยกว่า 0 คือ ค่าพยากรณ์ต่ำเกินจริง ซ่ึง
สามารถคำนวณได้จากสมการต่อไปนี้ 

𝐵𝑖𝑎𝑠 =
1

𝑛
∑(𝐹𝑖  −  𝑂𝑖)

𝑛

𝑖=1

 

5. สัมประสิทธ์ิสหสัมพันธ์เพียร์สัน (Pearson Correlation Coefficient : 𝑟)  
สัมประสิทธิ์สหสัมพันธ์ของเพียร์สันใช้วัดความสัมพันธ์เชิงเส้น (Linear Relationship) 

ระหว่างตัวแปรสองชุดที่มีลักษณะเป็นข้อมูลเชิงปริมาณ ในการศึกษานี้ Pearson Correlation ถูกใช้
เพ่ือประเมินว่าค่าที่พยากรณ์กับค่าดัชนีภูมิอากาศจริงนั้นมีความสอดคล้องกันเพียงใด โดยพิจารณา
จากค่าเบี่ยงเบนจากค่าเฉลี่ยของข้อมูลทั้งสองชุด ซ่ึงสามารถคำนวณได้จากสมการต่อไปนี้  
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𝑟 =  
∑(𝐹𝑖 −  𝐹)(𝑂𝑖 −  𝑂)

√∑(𝐹𝑖 − 𝐹)2 ∑(𝑂𝑖 −  𝑂)2

 

เม่ือ   

𝑟 มีค่าใกล้เคียง +1 หมายถึงค่าพยากรณ์และค่าค่าดัชนีภูมิอากาศจริงมีความสัมพันธ์กัน เชิง
เส้นในทิศทางเดียวกันอย่างสมบูรณ์ เช่น เม่ือค่าจริงสูงขึ้น ค่าพยากรณ์จะสูงขึ้นตาม 

𝑟  มีค่าใกล้เคียง 0 หมายถึงค่าพยากรณ์และค่าจร ิงไม่มีความสัมพันธ์เช ิงเส ้นต่อกัน 
แบบจำลองไม่สามารถจับแนวโน้มของข้อมูลได้ 

𝑟 มีค่าใกล้เคียง -1 หมายถึงมีความสัมพันธ์กันในทิศทางตรงกันข้ามอย่างสมบูรณ์ 

6. สัมประสิทธ์ิสหสัมพันธ์สเปียร์แมน (Spearman Rank Correlation Coefficient : 𝑟𝑠 ) 
สเปียร์แมนเป็นสถิติที่ใช้เพ่ือวัดความสัมพันธ์ระหว่างค่าพยากรณ์และค่าตรวจวัดจริงโ ดยใช้

ลำดับ (Rank) ของข้อมูลแทนการใช้ค่าจริง ซ่ึงเหมาะสำหรับข้อมูลที่ไม่เป็นเส้นตรงอย่าง Rx5day ซ่ึง
มักจะมีข้อมูลที่เบี่ยงเบน (Skewed data) หรือมีค่าที่สูงผิดปกติ (Outliers) ปรากฏอยู่บ่อยครั้ง โดย
ค่าสเปียร์แมนจะช่วยลดอิทธิพลของค่าสุดโต่งเหล่านั้น ทำให้เห็นความสัมพันธ์ในภาพรวมได้แม่นยำ
ขึ้น สามารถคำนวณได้จากสมการต่อไปนี้ 

𝑟𝑠 = 1 −
6 ∑ 𝑑𝑖

2

𝑛(𝑛2 − 1)
 

โดยที่  𝑑𝑖  คือ ความแตกต่างของอันดับข้อมูล (Rank difference) 
  𝑛 คือ จำนวนข้อมูลทั้งหมด 

การพิจารณาค่าสหสัมพันธ์ท้ังสองรูปแบบควบคู่กัน จะช่วยให้สามารถประเมินประสิทธิภาพ
ของการพยากรณ์ได้อย่างครอบคลุม ทั้งในแง่ของความถูกต้องเชิงปริมาณและความสอดคล้องเชิง
ลำดับของเหตุการณ์ฝนสุดขั้ว โดย เพียร์สันจะสามารถบอกได้ว่าแบบจำลองพยา กร ณ์ปริ มา ณได้
แม่นยำแค่ไหนเม่ือเทียบกับค่าเฉลี่ย ซ่ึงเหมาะสำหรับเดือนที่มีฝนตกปกติ ส่วนสเปียร์แมนจะสามารถ
ชี้ให้เห็นได้ว่าแบบจำลองพยากรณ์ลำดับความรุนแรงได้ถูกต้องแค่ไหน ซ่ึงเหมาะสำหรับเดือนที่ มีฝน
หนักผิดปกติ หรือ Outliers ซ่ึงมักเกิดขึ้นในดัชนี Rx5day 

7. ความน่าจะเป็นในการตรวจพบ (Probability of Detection : POD) 

ค่า POD เป็นตัวชี้วัดทางสถิติที่ใช้ประเมินความสามารถของแบบจำลองในการตร วจจับ
เหตุการณ์ที ่เก ิดขึ ้นจร ิง (Hit) โดยเฉพาะเหตุการณ์ที ่มีล ักษณะเป็น เหตุการณ์สุดข ั้ว ( Extreme 
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events) เช่น ฝนตกหนัก น้ำท่วม หรือพายุ ในงานด้านอุตุนิยมวิทยาและภูมิอากาศ POD ถูกใช้เพ่ือ
ประเมินว่าแบบจำลองสามารถพยากรณ์เหตุการณ์ที่เกิดขึ้นจริงได้ถูกต้องเป็นสั ดส่วน เท่า ใดจา ก
เหตุการณ์ที่เกิดขึ้นทั้งหมด ค่า POD มีค่าอยู่ระหว่าง 0 ถึง 1 โดยหากค่าเข้าใกล้ 1 หมายความว่า
แบบจำลองมีความสามารถในการตรวจจับเหตุการณ์ได้ดีเยี่ยม และแทบไม่มีเหตุการณ์ฝนตกหนักที่
แบบจำลองพยากรณ์พลาด (Misses) (Jolliffe & Stephenson, 2012) สามารถคำนวณได้จาก
สมการต่อไปนี้ 

𝑃𝑂𝐷 =  
𝐻

𝐻 +  𝑀
 

โดยที่    

𝐻  คือ จำนวนเหตุการณ์ที่พยากรณ์ถูกต้อง (Hit) 
𝑀  คือ จำนวนเหตุการณ์ที่ทายพลาด (Misses) 

POD สามารถวัดความสามารถในการตรวจจับเหตุการณ์สุดขั้วได้ดีเหมาะกับกา รประเมิน
การพยากรณ์ฝนตกหนัก แต่มีข้อจำกัดคือ POD ไม่คำนึงถึง False Alarm ดังนั้นแบบจำลองอาจมีค่า 
POD สูงแต่ยังพยากรณ์ผิดบ่อยได้ อันเนื่องมาจากการทายเผื่อไว้ 

8. ดัชนีความสำเร็จวิกฤต (Critical Success Index : CSI, or Threat Score) 
CSI เป็นตัวชี้วัดทางสถิติที่ใช้เพ่ือประเมินประสิทธิภาพในการพยากรณ์การเ กิด เห ตุการณ์ 

(Event-based) เช่น การเกิดฝนหนักตามเกณฑ์ที่กำหนด โดยไม่นำจำนวนวันที่ไม่มีเหตุการณ์เกิดขึ้น 
(Correct Negatives) มาคิดรวม ซึ ่งจะช่วยให้เห ็นความสามารถที ่แท้จริงของแบบจำลองในการ
ตรวจจ ับสภาวะสุดขั้ว ค่าของ CSI จะอยู ่ในช่วง 0 ถ ึง 1 โดยค่าที ่ส ูงแสดงถึงความสามารถของ
แบบจำลองในการพยากรณ์เหตุการณ์ได้อย่างถูกต้อง ในการคำนวณ CSI อาศัย ตาราง Contingency 
ซ่ึงแบ่งผลการพยากรณ์ออกเป็น 4 กรณี ดังตารางที่ 1 และสามารถคำนวณได้จากสมการต่อไปนี้ 

𝐶𝑆𝐼 =  
𝐻

𝐻 +  𝑀 + 𝐹
 

ตารางท่ี 1 ตารางการประเมินผลการพยากรณ์ (Contingency) 

เหตุการณ์จริง พยากรณ์เกิด พยากรณ์ไม่เกิด 

เกิดเหตุการณ์ Hit (H) Miss (M) 

ไม่เกิดเหตุการณ์ False Alarm (F) Correct Negative (C) 
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โดยที่   𝐻  คือ แบบจำลองพยากรณ์ว่าเกิดเหตุการณ์ และเหตุการณ์นั้นเกิดขึ้นจริง  
  𝑀  คือ แบบจำลองพยากรณ์ว่าไม่เกิดเหตุการณ์ แต่เหตุการณ์เกิดขึ้นจริง  
  𝐹  คือ แบบจำลองพยากรณ์ว่าเกิดเหตุการณ์ แต่จริง ๆ แล้วไม่เกิด  

𝐶  คือ แบบจำลองพยากรณ์ว่าไม่เกิดเหตุการณ์ และความเป็นจริงก็ไม่เกิด  

9. ความน่าจะเป็นที ่ เหตุการณ์จร ิงจะตกอยู ่ในช่วงพยากรณ์ ( Prediction Interval 
Coverage Probability : PICP) 

ค่า PICP ถูกนำมาใช้เพ่ือประเมินความน่าเชื่อถือทางสถิติของช่วงพยากรณ์ โดยพิจารณา
สัดส่วนของข้อมูลตรวจวัดจริงที่ปรากฏอยู่ระหว่างขอบเขตบนและขอบเขตล่างที่พยากรณ์ได้ หากค่า 
PICP เข้าใกล้ 100% แสดงว่าแบบจำลองสามารถครอบคลุมความผันแปรของเหตุการณ์ฝนสุดขั้วที่
เกิดขึ้นจริงได้อย่างมีประสิทธิภาพ ซ่ึงสามารถคำนวณได้จากสมการต่อไปนี้ 

𝑃𝐼𝐶𝑃 =
1

𝑛
∑ 𝑐𝑖  

𝑛

𝑖=1

 

เม่ือ  𝑐𝑖 คือ ค่าดัชนีชี้วัด (Indicator variable) 
โดยที่  𝑐𝑖  = 1 ถ้า ขอบเขตล่าง (𝐿𝑖) ≤ ค่าตรวจวัดจริง ≤ ขอบเขตบน (𝑈𝑖 ) 
และ  𝑐𝑖  = 0 ถ้า ค่าตรวจวัดจริงตกนอกช่วงพยากรณ์ 

10. ความกว้างเฉลี่ยของช่วงพยากรณ์ (Mean Prediction Interval Width : MPIW) 
MPIW เป็นตัวชี้วัดทางสถิติที่ใช้ประเมินความกว้างเฉลี่ยของช่วงการพยากรณ์ (Prediction 

Interval) ของแบบจำลอง โดย MPIW ใช้เพ่ือวัดระดับของความไม่แน่นอน (uncertainty) ในการ
พยากรณ์ หากช่วงพยากรณ์มีความกว้างมาก แสดงว่าแบบจำลองมีความไม่แน่นอนสูง ในทางตรงกัน
ข้าม หากช่วงพยากรณ์มีความแคบ แสดงว่าแบบจำลองมีความมั ่นใจในการพยากรณ์มากขึ้น 
(Khosravi et al., 2011) โดยพิจารณาจากระยะห่างระหว่างขอบเขตบน (Upper Limit) และ
ขอบเขตล่าง (Lower Limit) ที่แบบจำลองพยากรณ์ออกมา ในบริบทของการพยากรณ์ภูมิอากาศ ค่า 
MPIW จะเป็นตัวบ่งชี้ถึงคุณภาพของข้อมูลในแง่ของความชัดเจนในการนำไปตัดสินใจ  ซ่ึงสามารถ
คำนวณได้จากสมการต่อไปนี้ 

𝑀𝑃𝐼𝑊 =
1

𝑛
∑(𝑈𝑖  − 𝐿𝑖) 

𝑛

𝑖=1

 

โดยที่   𝑈𝑖  คือ ของบนของช่วงพยากรณ์ (Upper bound) 
  𝐿 𝑖 คือ ขอบล่างของช่วงพยากรณ์ (Lower bound) 
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 อย่างไรก็ตาม ค่า MPIW ที่ต่ำมากอาจไม่ได้หมายความว่าแบบจำลองดีเสมอไป เพราะช่วง
พยากรณ์อาจแคบเกินไปจนค่าจริงตกอยู่นอกช่วงบ่อย ดังนั้นจึงต้องพิจารณา MPIW ร่วมกับ PICP 
โดยแบบจำลองที่ดีควรมีค่า PICP สูงและมีค่า MPIW ต่ำ ซ่ึงจะแสดงให้เห็นว่าช่วงพยากรณ์ครอบคลุ ม
ค่าได้จริงและช่วงพยากรณ์นั้นไม่กว้างเกินไป 

1.6 วิธีดำเนินการศึกษาโดยสรุป 

การพยากรณ์ดัชน ีภ ูมิอากาศฝนสุดขั้วของประเทศไทยจากข้อมูลภูมิอากาศ โดยอาศัย
ความสัมพันธ์ระหว่างอุณหภูมิผิวน้ำทะเลจากแบบจำลองภูมิอากาศและดัชนีฝนสุดขั้วท่ีคำ นวณจาก
ข้อมูลสถานีตรวจวัดฝน มีแผนผังการดำเนินการดังแสดงในภาพที่ 1 และสามารถสรุปขั้น ตอนการ
ดำเนินการศึกษาได้ดังต่อไปนี้ 

1.6.1 ศึกษาวิธ ีการคำนวณดัชนี R35mm จำนวนวันที ่มีฝนตกมากกว่าหรือเท่ากบั 35 
มิลลิเมตรต่อวัน และ Rx5day ปริมาณฝนสะสมสูงสุดในช่วง 5 วันต่อเนื่อง จาก ETCCDI จากข้อมูล
ตรวจวัดรายวัน ปี ค.ศ. 1991-2025 

1.6.2 รวบรวมข้อมูลปริมาณฝนรายวันจาก 75 สถานี เพ่ือนำมาคำนวณดัชนีภูมิอากาศฝน
สุดขั้วรายเดือน โดยใช้ปีฐาน (Climatology) ระหว่างปี ค.ศ. 1991-2020  

1.6.3 สืบค้นหาแหล่งดาวน์โหลดและวิธีการดาวน์โหลดชุดข้อมูลอุณหภูมิผิวน้ำ ทะเลจาก
แบบจำลอง CFSv2 ทั้งในส่วนของข้อมูลพยากรณ์ย้อนหลัง (Hindcast) และข้อมูลพยากรณ์ปัจจุบัน 
(Forecast) เพ่ือใช้เป็นตัวแปรต้นในการพยากรณ์ 

1.6.4 จัดรูปแบบข้อมูล SST และดัชนีฝนสุดขั้วให้อยู่ในรูปแบบที่สามารถนำเข้าโปรแกรม 
Climate Predictability Tool (CPT) 
 1.6.5 ใช้ข้อมูล Hindcast ช่วงปี ค.ศ. 1991–2020 เพ่ือพยากรณ์ R35mm และ Rx5day 
ด้วยวิธีการทางสถิติ Canonical Correlation Analysis (CCA) ผ่านโปรแกรม CPT พร้อมบันทึกผล 
 1.6.6 สร้างชุดคำสั่งในการแสดงผลการพยากรณ์รายเดือน ในรูปแบบแผนที่ (Spatial Map) 
เพ่ือเปรียบเทียบค่าดัชนีที่ได้จากการพยากรณ์กับข้อมูลตรวจวัดจริง ซ่ึงประกอบด้วย ความสามารถใน
การพยากรณ์ของแบบจำลอง (Skill) ค่าพยากรณ์ (Forecast) ช่วงของการพยากรณ์ (Lower Limit / 
Upper Limit) และข้อมูลตรวจวัด (Observed) อีกทั้งเพ่ือใช้เป็นแนวทางในการพัฒนาระบบบริการ
ด้านภูมิอากาศต่อไป 
 1.6.7 สร้างชุดคำสั่งในการคำนวณค่าทางสถิติเพ่ือประเมินประสิทธิภาพของการพยากรณ์ 
 1.6.8 สรุปผลการศึกษาและเผยแพร่ข้อมูล  
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ภาพท่ี 1 แผนภาพแสดงการดำเนินการวิจัย 

1.7 ประโยชน์ท่ีคาดว่าจะได้รับ 

 1.7.1 ได้ชุดข้อมูล R35mm และ Rx5day ที่ผ่านการคำนวณด้วยวิธีการทางสถิติ ซ่ึงมีความ
ละเอียดระดับสถานี ช่วงปี ค.ศ. 1991-2025 

1.7.2 ได้ข้อมูลการพยากรณ์ดัชนีภูมิอากาศที่สะท้อนลักษณะของเหตุการ ณ์ฝนสุ ดขั้ ว ใน
ประเทศไทยปี ค.ศ. 2025 

1.7.3 ทราบถึงข ีดความสามารถและความเหมาะสมของแบบจำลองในการพยากรณ์
เหตุการณ์ฝนตกหนักและฝนสะสมต่อเนื่อง 
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1.7.4 ทราบถึงความสามารถและข้อจำกัดของการพยากรณ์ดัชน ีภูมิอากาศเพื ่อใช ้เป็น
แนวทางในการพัฒนาผลิตภัณฑ์ด้านการให้บริการข้อมูลภูมิอากาศ (Climate Services) สำหรับ
ประเทศไทย 

1.7.5 สามารถนำผลการศึกษาไปใช้เป็นข้อมูลสนับสนุนในการวางแผนบริหารจัดการ
ทรัพยากรน้ำ การเกษตร และการเตรียมความพร้อมรับมือกับภัยพิบัติทางธรรมชาติ 

 
 

 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 



 
 

 

2. ข้อมูลและวิธีดำเนินการวิจัย 

2.1 ข้อมูลท่ีใช้ในการศึกษา 

2.1.1 ข้อมูลแบบจำลอง 
ชุดข้อมูลจากแบบจำลอง CFSv2 (Coupled forecast system model version2) เป็น

แบบจำลองอากาศและภูมิอากาศแบบคู่ควบ (Coupled Model) ซ่ึงเป็นการทำงานร่วมกันร ะหว่า ง
แบบจำลองอากาศ (Atmosphere) มหาสมุทร (Ocean) พ้ืนดิน (Land) และน้ำแข็งขั้วโลก (Sea Ice) 
ที่พัฒนาโดย NCEP (The National Centers for Environmental Prediction) สหรัฐอเมริกา ซ่ึง
ได้รับความนิยมสูงในงานวิจัยและการพยากรณ์อากาศ ในการศึกษานี้อาศัยชุดข้อมูลอุณหภูมิผิวน้ำ
ทะเลรายเดือนจากแบบจำลอง CFSv2 ซึ ่งประกอบไปด้วย 2 ส่วน คือ ข ้อมูล Hindcast (หรือ 
Reforecast) เป็นข้อมูลที ่พยากรณ์ย้อนหลังของแบบจำลอง โดยใช้แบบจำลองตัวเดียวกับที ่ใช้
พยากรณ์ในปัจจุบันแต่รันข้อมูลในอดีต และข้อมูล Forecast (Operational Forecast) คือข้อมูลที่
พยากรณ์ไปข้างหน้า โดยเริ่มพยากรณ์จากสภาวะอากาศปัจจุบัน (Initial Conditions) 

2.1.2 ข้อมูลดัชนีภูมิอากาศสุดขั้ว 
ข้อมูลดัชนีภูมิอากาศสุดขั้ว (Extreme Climate Indices: ECIs) เป็นข้อมูลที่ถูกคำนวณขึ้น

ด้วยวิธีการทางสถิติ เพ่ือใช้เป็นดัชนีในการบ่งชี้ความผิดปกติหรือความรุนแร งทา งภู มิอากาศใน
ช่วงเวลาใดเวลาหนึ่ง โดยทั่วไปจะอ้างอิงมาตรฐานในการคำนวณจาก ETCCDI (Expert Team on 
Climate Change Detection and Indices) ซึ ่งเป็นคณะทำงานที ่ได้รับการสนับสนุนจาก WMO 
เพ่ือกำหนดบรรทัดฐานสากลในการวัดและวิเคราะห์สภาพภูมิอากาศสุดขั้ว ซ่ึงแบ่งออกเป็นดัชนีที่ใ ช้
บ ่งช ี ้ในเช ิงความถี ่ (Frequency) เช ิงความร ุนแรง (Intensity) และเชิงระยะเวลา (Duration) ใน
การศึกษานี้จะนำข้อมูลฝนรายวันของแต่ละสถานี จำนวน 75 สถานี รายละเอียดดังตารางที่ 2 ต้ังแต่
ปี ค.ศ. 1982 – 2025 มาคำนวณเป็นดัชนีภูมิอากาศสุดขั้ว (ECIs) จำนวน 2 ดัชนี ได้แก่ R35mm 
และ Rx5day 

1.  ดัชนี R35mm (Very Heavy Precipitation Days) เป็นดัชนีวิเคราะห์เชิงความถี่ โดยจะ
พิจารณาจากจำนวนวันในแต่ละเดือนที่มีปริมาณฝนรวมรายวันเท่ากับหรือมากกว่า 35 มิลลิเมตร ซ่ึง
จะสามารถใช้บ่งบอกถึงจำนวนวันที่มีฝนตกหนัก (Heavy Rain) ในแต่ละเดือน

2.  ดัชนี Rx5day (Highest 5 days Precipitation Amount) เป็นดัชนีวิเคราะห์เชิงความ
รุนแรงและระยะเวลา โดยจะพิจารณาจากค่าปริมาณฝนสะสมสูงสุดที่เกิดขึ้นต่อเนื่องกัน 5 วัน ในรอบ
เดือน ซ่ึงจะสามารถใช้บ่งชี้ถึงความรุนแรงของฝนสะสมที่มากที่สุด ซ่ึงเกิดขึ้นในช่วง 5 วันต่อเนื่อง 
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ตารางท่ี 2 ข้อมูลตำแหน่งสถานีที่ใช้ในการศึกษาบริเวณประเทศไทย 
รหัสสถานี สถานี ละติจูด ลองจิจูด  รหัสสถานี สถานี ละติจูด ลองจิจูด 
300201 แม่ฮ่องสอน 19.30 97.98  380201 กำแพงเพชร 16.49 99.53 
300202 แม่สะเรียง 18.17 97.93  352201 หนองคาย 17.87 102.73 
303201 เชียงราย 19.96 99.88  353201 เลย 17.45 101.73 
310201 พะเยา 19.13 99.90  354201 อุดรธานี 17.38 102.80 
327501 เชียงใหม่ 18.79 98.98  356201 สกลนคร 17.15 104.13 
328201 ลำปาง 18.28 99.52  357201 นครพนม 17.41 104.78 
329201 ลำพูน 18.57 99.03  381201 ขอนแก่น 16.46 102.79 
330201 แพร่ 18.17 100.17  383201 มุกดาหาร 16.54 104.73 
331201 น่าน 18.78 100.78  387401 โกสุมพิสัย 16.25 103.07 
331401 ท่าวังผา 19.11 100.80  403201 ชัยภูมิ 15.80 102.03 
351201 อุตรดิตถ์ 17.62 100.10  405201 ร้อยเอ็ด 16.02 103.74 
376201 ตาก 16.88 99.14  407501 อุบลราชธานี 15.25 104.87 
376202 แม่สอด 16.66 98.55  431201 นครราชสีมา 14.97 102.09 
376203 เข่ือภูมิพล 17.24 99.00  432201 สุรินทร์ 14.88 103.50 
376401 อุ้มผาง 16.02 98.86  432401 ท่าตูม 15.32 103.68 
378201 พิษณุโลก 16.79 100.28  436401 นางรอง 14.58 102.80 
379201 เพชรบูรณ์ 16.43 101.15  400201 นครสวรรค์ 15.67 100.13 
379401 หล่มสัก 16.77 101.25  402301 ชัยนาท 15.15 100.18 
379402 วิเชียรบุรี 15.66 101.11  425201 สุพรรณบุรี 14.47 100.14 
426201 ลพบุรี 14.80 100.65  500202 หัวหิน 12.59 99.96 
426401 บัวชุม 15.27 101.19  517201 ชุมพร 10.50 99.19 
450201 กาญจนบุรี 14.02 99.54  551201 สุราษฎร์ธานี 9.14 99.15 
450401 ทองผาภูมิ 14.74 98.64  551203 เกาะสมุย 9.45 100.03 
455201 กรุงเทพมหานคร 13.73 100.56  552201 นครศรีธรรมราช 8.54 99.95 
455301 บางนา 13.67 100.61  560301 พัทลุง 7.58 100.17 
455601 สนามบินดอนเมือง 13.92 100.61  568501 สงขลา 7.18 100.61 
430201 ปราจีนบุรี 14.06 101.37  568502 หาดใหญ่ 6.92 100.43 
430401 กบินทร์บุรี 13.98 101.71  580201 ปัตตานี 6.78 101.15 
440201 อรัญประเทศ 13.69 102.50  581301 ยะลา 6.52 101.28 
459201 ชลบุรี 13.37 100.98  583201 นราธิวาส 6.42 101.82 
459202 เกาะสีชัง 13.16 100.80  532201 ระนอง 9.98 98.62 
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ตารางท่ี 2 (ต่อ) ข้อมูลตำแหน่งสถานีที่ใช้ในการศึกษาบริเวณประเทศไทย 

459203 พัทยา 12.92 100.87  561201 ตะก่ัวป่า 8.68 98.25 
459204 สัตหีบ 12.68 100.98  564201 ภูเก็ต 7.88 98.40 
478201 ระยอง 12.63 101.34  564202 สนามบินภูเก็ต 8.15 98.31 
480201 จันทบุรี 12.62 102.11  566201 เกาะลันตา 7.54 99.05 
501201 คลองใหญ่ 11.78 102.88  567201 ตรัง 7.52 99.62 
465201 เพชรบุรี 13.00 100.06  570201 สตูล 6.65 100.08 
500201 ประจวบคีรีขันธ์ 11.83 99.83      

2.2 บริเวณท่ีใช้ในการศึกษา 

บริเวณที่ใช้ในการศึกษาพิจารณาจากระบบภูมิอากาศขนาดใหญ่ที่มีอิทธิพลต่อสภาพอากาศ

ของประเทศไทย พ้ืนที่ศึกษากำหนดครอบคลุมละติจูด 30S - 30N และ ลองจิจูด 45E - 70W 
ดังภาพที่ 2 ซ่ึงจะครอบคลุมทั้งบริเวณมหาสมุทรแปซิฟิกและมหาสมุทรอินเดีย ระบบภูมิอากาศใน

บริเวณนีมีอิทธิพลต่อสภาพอากาศของประเทศไทย (5N - 21N, 97E - 106E)  โดยใช้ข้อมูล

จากสถานีตรวจวัด 75 แห่งทั่วประเทศ 

 

ภาพท่ี 2 บริเวณที่ใช้คาดหมายดัชนีภูมิอากาศสุดขั้ว 

2.3 วิธีดำเนินการวิจัย 

2.3.1 การเตรียมข้อมูล 
1. รวบรวมข้อมูลปริมาณฝนรายวันจากสถานีตรวจวัดของกรมอุตุนิยมวิทยา จำนวน 75 

สถานี ระหว่างปี ค.ศ. 1982 - 2025 ในรูปแบบไฟล์ .txt 
2. ศึกษาวิธีการคำนวณดัชนี R35mm และ Rx5day 
3. คำนวณค่าดัชนี R35mm และ Rx5day จากข้อมูลรายวัน แล้วแปลให้อยู่ในรูปแบบของ

ข้อมูลรายเดือน (ปี ค.ศ. 1982 – 2025) และจัดทำชุดข้อมูลใน CPT format เพ่ือใช้ในการพยากรณ์ 
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4. สืบค้นแหล่งดาวน์โหลดและวิธีการดาวน์โหลดชุดข้อมูล Hindcast และ Forecast ของ
แบบจำลอง CFSv2 ผ ่านเว็ปไซต์ของ IRI (International Research Institute for Climate and 
Society) ดังภาพที่ 3 (ก) ซ่ึงแสดงตัวอย่างการต้ังค่า สำหรับการดาวน์โหลดชุดข้อมูล forecast ของ
เดือนสิงหาคม โดยมีข้อมูลอุณหภูมิผิวน้ำทะเลในเดือนกรกฎาคมเป็นข้อมูล Initial จากนั้นเลือก 
Expert Mode เพ่ือจัดการรูปแบบข้อมูลลที่ต้องการดาวน์โหลดดังภาพที่ 3 (ข) โดยตรวจสอบความ
ถูกต้องของข้อมูลก่อนดาวน์โหลด โดยกำหนดให้ L คือ Lead time หรือเดือนที่ต้องการพยากรณ์ S 
คือ เดือนที ่ใช ้เป ็นข้อมูลตั ้งต้น ( Initial) M คือ จำนวน Ensembles ที ่ใช ้ในการพยากรณ์ โดย
กำหนดให้ใช้เป็นค่าเฉลี่ย (Average) ของ Ensembles ทั้งหมด จากนั้นจึงดาวน์โหลดข้อมูลตรง Data 
Files ดังภาพที ่ 3 (ค) โดยเลือกรูปแบบข้อมูลเป็น cptv10+ tsv datafile. จากนั ้นเว ็ปไซต์จะให้
กำหนดค่าของ missing value ของชุดข้อมูล ซ่ึงจะกำหนดเป็น -999 ดังภาพที่ 3 (ง) โดยข้อมูลที่
ดาวน์โหลดได้นั้นจะยังไม่สามารถใช้งานได้ทันที จะต้องนำชุดข้อมูลดังกล่าวไปแก้ไขและจัดรู ปแบบ
ใหม่ให้ตรงกับ CPT Format ก่อนนำไปใช้พยากรณ์ 

  

  

ภาพท่ี 3 วิธีการดาวน์โหลดชุดข้อมูลจากแบบจำลอง CFSv2 ผ่านเว็ปไซด์ IRI 

 

(ก) (ข) 

(ค) (ง) 
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2.3.2 การนำเข้าข้อมูลและการคำนวณโดยใช้โปรแกรม CPT 
1. เลือกวิธีการในการวิเคราะห์ข้อมูลแบบ Canonical Correlation Analysis (CCA) 
2. นำเข้าข้อมูล Hindcast ในส่วนของข้อมูลต้ังต้น (Explanatory (X) Variables) โดยใช้

ข้อมูลอุณหภูมิผิวน้ำทะเลจากแบบจำลอง CFSv2 ในแต่ละเดือนดังภาพที่ 4 โดยกำหนดขอบเขตของ

บริเวณที่ศึกษาของข้อมูลต้ังต้นให้ครอบคลุมบริเวณมหาสมุทรอินเดีย ดังต้ังแต่ ลองจิจูด 45E -  

290E และละติจูด 30S - 30N ดังภาพที่ 5  

 

ภาพท่ี 4  การนำเข้าข้อมูลในส่วนของข้อมูลต้ังต้น 

 

ภาพท่ี 5 การกำหนดพ้ืนที่ศึกษาตัวแปรต้น 

3. นำเข้าข้อมูลดัชนีภูมิอากาศสุดขั้ว R35mm หรือ Rx5day ของทั้ง 75 สถานีในแต่ละ

เดือน (Input Files Response (Y) Variables) โดยกำหนดบร ิเวณ ละติจ ูด 5N – 21N และ

ลองจิจูด 97E - 106E ให้ครอบคลุมบริเวณประเทศไทย ดังภาพที่ 6  
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ภาพท่ี 6 กำหนดพ้ืนที่ศึกษาสำหรับตัวแปรตามบริเวณประเทศไทย 

4. กำหนด Climatological Period ที่ใช้ในการศึกษา โดยจะเลือกต้ังแต่ปี ค.ศ. 1991 – 
2020 ซ่ึงเป็นช่วงค่าปกติ (Normal) 30 ปี ดังภาพที ่7 

 

ภาพท่ี 7 การกำหนดช่วง Climatological Period  

5. เร ิ ่มการคำนวณโดยการใช้โปรแกรม CPT โดยเลือกแถบเครื ่องมือ Action และคำสั่ง 
Cross-validated 

6. จากนั้นบันทึกผลท่ีได้และนำออกผลการพยากรณ์ที่ได้ในแต่ละเดือน 
7. ทำการคำนวณซ้ำต้ังแต่ข้อ 1 – 5 จนครบทั้ง 12 เดือน โดยเปลี่ยนข้อมูลต้ังต้น (X) เป็น

ช่วงเดือนอ่ืนๆที่เหลือ  

2.3.3 การเตรียมจัดรูปแบบข้อมูลและชุดคำส่ังแสดงผลในการวิเคราะห์ผล 
1. ออกแบบชุดคำสั่งในการแสดงผลจากการพยากรณ์ในแต่ละเดือน ในรูปแบบเชิงพ้ืนที่ราย

สถานี ซ่ึงประกอบด้วยค่า Skill ของการพยากรณ์ ค่าการพยากรณ์ R35mm ค่าการพยากรณ์ขอบเขต
บนและขอบเขตล่างและค่าข้อมูลตรวจวัด เพ่ือให้ง่ายต่อการพิจารณาและเปรียบเทียบผลจา กการ
พยากรณ์ อีกทั้งเพ่ือตัวอย่างและเป็นแนวทางในการนำไปพัฒนาหรือปรับปรุงในลำดับต่อไป ก่อนที่จะ
นำปรับใช้ในการแสดงผลและเผยแพร่สู่สาธารณะชนในอนาคต 
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2. สร้างชุดคำสั่งเพ่ือคำนวณค่าทางสถิติเพ่ือประเมินประสิทธิภาพของการพยากรณ์ในแต่ละ
เดือนซ่ึงประกอบด้วย ค่าความคลาดเคลื่อนสมบูรณ์เฉลี่ย (Mean Absolute Error : MAE) รากที่สอง
ของความคลาดเคลื่อนกำลังสองเฉลี่ย (Root Mean Square Error : RMSE) สัมประสิทธ์ิการตัดสินใจ 
(R-square or Coefficient of Determination : R2) ค่าความลำเอียง (Bias) สัมประสิทธ์ิสหสัมพันธ์
เพียร์สัน (Pearson Correlation Coefficient : 𝑟) สัมประสิทธ์ิสหสัมพันธ์สเปียร์แมน (Spearman 
Rank Correlation Coefficient : 𝑟𝑠) ความน่าจะเป็นในการตรวจพบ (Probability of Detection : 
POD) ดัชนีความสำเร็จวิกฤต (Critical Success Index : CSI, or Threat Score) ความกว้างเฉลี่ย
ของช่วงพยากรณ์ (Mean Prediction Interval Width : MPIW) ความน่าจะเป็นที่เหตุการ ณ์จริ งจะ
ตกอยู่ในช่วงพยากรณ์ (Prediction Interval Coverage Probability : PICP)  

2.3.4 สรุปผลการศึกษาและเผยแพร่ 
สรุปผลการศึกษาการพยากรณ์เหตุการณ์ฝนสุดขั้วในประเทศไทย ซ่ึงประกอบด้วยดัชนีทาง

ภูมิอากาศจำนวน 2 ดัชนี ที่จะสะท้อนในมิติของความถี่และความรุนแรงของฝนผ่านดัชนี R35mm  
และ ดัชนี Rx5day เพ่ือพิจารณาถึงผลของการพยากรณ์ในปีค.ศ. 2025 โดยอาศัยชุดข้ อ มูลจาก
แบบจำลอง CFSv2 นอกจากนี้ยังอาศัยค่าทางสถิติมาเป็นตัวช่วยในการชี้วัดถึงความสามารถ ประเมิน
ประสิทธิภาพ ความเหมาะสมรวมถึงข้อจำกัดในการพยากรณ์ดัชนีทางภูมิอากาศ ผลการศึกษานี้จะ
เป็นแนวทางในการพัฒนาและปรับปรุงการพยากรณ์เหตุการณ์ฝนสุดขั้ว ให้มีความเหมาะสมกับบริบท
ของประเทศไทย ก่อนที่จะนำไปเผยแพร่ให้บริการสู่สาธรณชน 

 
 



 
 

 

3. ผลการดำเนินการ 

3.1 ผลการพยากรณ์ดัชนี R35mm 

จากการพยากรณ์ดัชนี R35mm โดยใช้ข้อมูล Hindcast และ Forecast จากแบบจำลอง 

CFSv2 ของเดือนก่อนหน้าในการคาดหมายเดือนถัดไป เช่น ใช้ข้อมูลจากแบบจำลองเดือนธัน วาคม

เพ่ือคาดหมายเดือนมกราคม ได้ผลการพยากรณ์จำนวนวันที่ตกเกิน 35 มม. ดังตารางที่ 3 และ ผล

การพยากรณ์ขอบเขตบน (Upper Limit) และขอบเขตล่าง (Lower Limit) ดังตารางที่ 4 นอกจากนี้

ยังมีผลการคำนวณค่าครึ่งหนึ่งของส่วนเบี่ยงเบนมาตรฐาน (0.5 Standard Deviation) รายสถานีเพ่ือ

กำหนดช่วงความไม่แน่นอนของการพยากรณ์ ซ่ึงช่วยให้สามารถประเมินได้ว่าค่าที่ สัง เกตจริ งอยู่

ภายในช่วงที่แบบจำลองคาดการณ์หรือไม่ และข้อมูลตรวจวัดรายเดือนในปี ค.ศ. 2025 ดังแสดงใน

ภาคผนวก ก 

ตารางท่ี 3 ผลการพยากรณ์จำนวนวันที่ตกเกิน 35 มม. (วัน) 

สถานี ม.ค. ก.พ. มี.ค. เม.ย. พ.ค. มิ.ย. ก.ค. ส.ค. ก.ย. ต.ค. พ.ย. ธ.ค. 
แม่ฮ่องสอน 0 0 0 0 1 1 1 2 1 1 0 0 
แม่สะเรียง 0 0 0 0 1 0 1 1 1 1 0 0 
เชียงราย 0 0 0 1 1 2 2 3 3 1 0 0 
พะเยา 0 0 0 0 1 1 0 1 2 1 0 0 
เชียงใหม่ 0 0 0 0 1 0 0 1 1 1 0 0 
ลำปาง 0 0 0 0 1 1 0 1 2 1 0 0 
ลำพูน 0 0 0 0 1 1 1 1 2 1 0 0 
แพร่ 0 0 0 1 1 1 1 1 1 0 0 0 
น่าน 0 0 0 1 1 1 2 2 2 0 0 0 
ท่าวังผา 0 0 0 1 1 1 2 3 2 0 0 0 
อุตรดิตถ์ 0 0 0 0 1 1 1 2 2 1 0 0 
ตาก 0 0 0 0 1 1 0 0 2 2 0 0 
แม่สอด 0 0 0 0 0 1 2 2 1 0 0 0 
เข่ือนภูมิพล 0 0 0 0 1 0 0 1 2 2 0 0 
อุ้มผาง 0 0 0 0 1 1 0 1 1 1 0 0 
พิษณุโลก 0 0 0 0 1 1 1 2 2 1 0 0 
เพชรบูรณ์ 0 0 0 0 1 1 0 1 1 0 0 0 
หล่มสัก 0 0 0 0 1 1 0 1 1 0 0 0 
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ตารางท่ี 3 (ต่อ) ผลการพยากรณ์จำนวนวันที่ตกเกิน 35 มม. (วัน) 
วิเชียรบุรี 0 0 0 1 1 1 2 2 2 1 0 0 
กำแพงเพชร 0 0 0 0 1 1 1 1 2 2 0 0 
หนองคาย 0 0 0 0 2 2 2 3 2 1 0 0 
เลย 0 0 0 1 1 1 1 1 1 1 0 0 
อุดรธานี 0 0 0 0 1 2 2 2 2 0 0 0 
สกลนคร 0 0 0 0 2 2 2 3 2 0 0 0 
นครพนม 0 0 0 1 2 3 5 5 2 0 0 0 
ขอนแก่น 0 0 0 1 1 1 1 2 2 1 0 0 
มุกดาหาร 0 0 0 0 2 2 2 3 2 0 0 0 
โกสุมพิสัย 0 0 0 0 1 2 1 2 2 0 0 0 
ชัยภูมิ 0 0 0 1 1 1 1 2 2 1 0 0 
ร้อยเอ็ด 0 0 0 1 1 1 2 2 2 1 0 0 
อุบลราชธานี 0 0 0 0 2 2 2 2 3 1 0 0 
นครราชสีมา 0 0 0 0 1 1 1 1 2 1 0 0 
สุรินทร์ 0 0 0 0 1 2 1 2 2 1 0 0 
ท่าตูม 0 0 0 1 1 2 2 2 2 1 0 0 
นางรอง 0 0 0 0 2 0 1 2 2 1 0 0 
นครสวรรค์ 0 0 0 0 1 1 1 1 2 1 0 0 
ชัยนาท 0 0 0 0 1 1 0 0 2 1 0 0 
สุพรรณบุรี 0 0 0 0 1 1 1 1 1 2 0 0 
ลพบุรี 0 0 0 0 1 1 0 1 2 1 0 0 
บัวชุม 0 0 0 0 1 1 0 1 2 1 0 0 
กาญจนบุรี 0 0 0 0 1 0 0 0 2 2 0 0 
ทองผาภูมิ 0 0 0 0 1 1 1 2 1 1 0 0 
กรุงเทพมหานคร 0 0 0 0 1 2 1 2 3 3 0 0 
บางนา 0 0 0 0 1 1 1 2 3 3 0 0 
สนามบิน 
ดอนเมือง 

0 0 0 0 1 2 1 1 3 1 0 0 

ปราจีนบุรี 0 0 0 1 2 2 2 3 3 1 0 0 
กบินทร์บุรี 0 0 0 0 1 1 2 2 3 1 0 0 
อรัญประเทศ 0 0 0 1 0 1 1 1 2 2 0 0 
ชลบุรี 0 0 0 0 1 1 1 1 3 1 0 0 
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ตารางท่ี 3 (ต่อ) ผลการพยากรณ์จำนวนวันที่ตกเกิน 35 มม. (วัน) 
เกาะสีชัง 0 0 0 0 1 1 1 1 2 1 0 0 
พัทยา 0 0 0 0 1 1 0 0 1 2 0 0 
สัตหีบ 0 0 0 1 1 1 0 0 2 2 0 0 
ระยอง 0 0 0 1 1 1 2 1 2 2 0 0 
จันทบุรี 0 0 1 1 3 5 5 4 5 2 0 0 
คลองใหญ่ 0 0 1 1 3 8 10 9 8 3 0 0 
เพชรบุรี 0 0 0 0 0 0 0 0 1 2 0 0 
ประจวบคีรีขันธ์ 0 0 0 0 0 0 0 0 0 2 1 0 
หัวหิน 0 0 0 0 0 0 0 0 1 2 0 0 
ชุมพร 1 0 0 1 1 1 1 0 0 2 3 2 
สุราษฎร์ธานี 0 0 0 0 0 0 0 0 1 1 2 1 
เกาะสมุย 0 0 0 0 1 1 1 0 1 2 4 3 
นครศรีธรรมราช 2 0 0 0 1 1 1 1 1 2 6 6 
พัทลุง 1 0 0 1 0 0 1 0 0 2 5 5 
สงขลา 1 0 0 0 1 0 1 1 1 2 5 6 
หาดใหญ่ 1 0 0 1 1 1 0 1 0 1 2 3 
ปัตตานี 0 0 0 0 1 0 1 1 1 2 3 5 
ยะลา 1 0 0 1 2 1 1 1 1 2 3 6 
นราธิวาส 1 0 0 1 1 1 0 2 1 2 5 8 
ระนอง 0 0 0 1 5 7 6 7 7 5 1 0 
ตะก่ัวป่า 0 0 1 1 3 5 4 5 7 6 2 0 
ภูเก็ต 0 0 0 1 1 2 2 2 3 3 1 0 
สนามบินภูเก็ต 0 0 0 1 2 3 2 4 3 4 2 0 
เกาะลันตา 0 0 0 1 2 2 3 3 2 3 1 0 
ตรัง 0 0 0 1 1 1 2 3 2 2 2 1 
สตูล 0 0 1 1 2 1 2 2 2 2 2 1 
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ตารางท่ี 4 ผลการพยากรณ์ขอบเขตบน (Upper Limit) และขอบเขตล่าง (Lower Limit) ครึ่งแรก 
ของ R35mm 

สถานี 
ม.ค. ก.พ. มี.ค. เม.ย. พ.ค. มิ.ย. 

Up Low Up Low Up Low Up Low Up Low Up Low 
แม่ฮ่องสอน 0 0 0 0 0 0 0 1 0 2 0 2 
แม่สะเรียง 0 0 0 0 0 0 0 0 0 1 0 2 
เชียงราย 0 0 0 0 0 0 0 1 0 3 0 3 
พะเยา 0 0 0 0 0 0 0 1 0 2 0 1 
เชียงใหม่ 0 0 0 0 0 0 0 0 0 2 0 1 
ลำปาง 0 0 0 0 0 0 0 1 0 2 0 2 
ลำพูน 0 0 0 0 0 0 0 1 0 2 0 2 
แพร่ 0 0 0 0 0 0 0 1 0 2 0 2 
น่าน 0 0 0 0 0 0 0 2 0 2 0 2 
ท่าวังผา 0 0 0 0 0 0 0 1 0 2 0 2 
อุตรดิตถ์ 0 0 0 0 0 0 0 1 0 3 0 4 
ตาก 0 0 0 0 0 0 0 1 0 3 0 2 
แม่สอด 0 0 0 0 0 0 0 0 0 2 0 3 
เข่ือนภูมิพล 0 0 0 0 0 0 0 1 0 3 0 1 
อุ้มผาง 0 0 0 0 0 0 0 1 0 2 0 2 
พิษณุโลก 0 0 0 0 0 0 0 1 0 2 0 3 
เพชรบูรณ์ 0 0 0 0 0 1 0 1 0 2 0 1 
หล่มสัก 0 0 0 0 0 0 0 0 0 1 0 2 
วิเชียรบุรี 0 0 0 0 0 0 0 1 0 2 0 2 
กำแพงเพชร 0 0 0 0 0 1 0 1 0 2 0 2 
หนองคาย 0 0 0 0 0 1 0 1 0 3 1 4 
เลย 0 0 0 0 0 1 0 1 0 2 0 3 
อุดรธานี 0 0 0 0 0 1 0 1 0 3 1 3 
สกลนคร 0 0 0 0 0 1 0 1 1 3 1 5 
นครพนม 0 0 0 0 0 1 0 1 1 4 1 7 
ขอนแก่น 0 0 0 0 0 0 0 1 0 2 0 2 
มุกดาหาร 0 0 0 0 0 1 0 1 0 2 0 3 
โกสุมพิสัย 0 0 0 0 0 1 0 1 0 2 0 3 
ชัยภูมิ 0 0 0 0 0 0 0 2 0 2 0 2 
ร้อยเอ็ด 0 0 0 0 0 1 0 1 0 2 0 3 
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ตารางท่ี 4 (ต่อ) ผลการพยากรณ์ขอบเขตบน (Upper Limit) และขอบเขตล่าง (Lower Limit) ครึ่ง
แรกของ R35mm 

อุบลราชธานี 0 0 0 0 0 0 0 1 1 3 0 3 
นครราชสีมา 0 0 0 0 0 0 0 1 0 2 0 2 
สุรินทร์ 0 0 0 0 0 1 0 1 1 3 0 3 
ท่าตูม 0 0 0 0 0 0 0 1 0 2 0 3 
นางรอง 0 0 0 0 0 1 0 1 0 2 0 2 
นครสวรรค์ 0 0 0 0 0 0 0 1 0 2 0 2 
ชัยนาท 0 0 0 0 0 0 0 2 0 2 0 1 
สุพรรณบุรี 0 0 0 0 0 0 0 1 0 2 0 1 
ลพบุรี 0 0 0 0 0 0 0 1 0 2 0 1 
บัวชุม 0 0 0 0 0 0 0 1 0 1 0 2 
กาญจนบุรี 0 0 0 0 0 0 0 1 0 2 0 1 
ทองผาภูมิ 0 0 0 0 0 1 0 1 0 2 0 3 
กรุงเทพมหานคร 0 0 0 1 0 1 0 2 0 3 0 3 
บางนา 0 1 0 0 0 0 0 2 0 3 0 4 
สนามบิน 
ดอนเมือง 

0 0 0 0 0 1 0 2 0 3 0 3 

ปราจีนบุรี 0 0 0 0 0 1 0 1 0 3 0 3 
กบินทร์บุรี 0 0 0 0 0 1 0 1 0 2 0 2 
อรัญประเทศ 0 0 0 1 0 1 0 1 0 2 0 2 
ชลบุรี 0 0 0 0 0 1 0 1 0 2 0 2 
เกาะสีชัง 0 0 0 0 0 1 0 1 0 2 0 2 
พัทยา 0 0 0 0 0 1 0 1 0 2 0 2 
สัตหีบ 0 0 0 0 0 1 0 1 0 3 0 3 
ระยอง 0 0 0 0 0 1 0 1 0 3 0 3 
จันทบุรี 0 0 0 0 0 1 0 2 1 5 3 7 
คลองใหญ่ 0 1 0 2 0 2 0 3 2 6 5 11 
เพชรบุรี 0 0 0 0 0 1 0 0 0 1 0 0 
ประจวบคีรีขันธ์ 0 0 0 0 0 1 0 1 0 1 0 1 
หัวหิน 0 0 0 0 0 0 0 1 0 1 0 1 
ชุมพร 0 1 0 1 0 1 0 2 0 2 0 2 
สุราษฎร์ธานี 0 1 0 0 0 0 0 1 0 1 0 2 
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ตารางท่ี 4 (ต่อ) ผลการพยากรณ์ขอบเขตบน (Upper Limit) และขอบเขตล่าง (Lower Limit) ครึ่ง
แรกของ R35mm 

เกาะสมุย 0 2 0 1 0 1 0 1 0 2 0 2 
นครศรีธรรมราช 0 3 0 2 0 1 0 1 0 2 0 2 
พัทลุง 0 4 0 2 0 1 0 2 0 1 0 1 
สงขลา 0 2 0 1 0 1 0 1 0 1 0 2 
หาดใหญ่ 0 2 0 0 0 1 0 1 0 1 0 3 
ปัตตานี 0 1 0 1 0 1 0 1 0 2 0 2 
ยะลา 0 3 0 1 0 2 0 3 1 3 0 4 
นราธิวาส 0 3 0 1 0 2 0 2 0 2 0 3 
ระนอง 0 0 0 0 0 1 0 2 1 7 3 11 
ตะก่ัวป่า 0 1 0 0 0 1 0 3 1 5 2 8 
ภูเก็ต 0 1 0 0 0 1 0 2 0 3 1 3 
สนามบินภูเก็ต 0 1 0 0 0 1 0 2 1 4 1 6 
เกาะลันตา 0 0 0 1 0 1 0 2 0 3 1 4 
ตรัง 0 0 0 1 0 2 0 2 1 3 0 3 
สตูล 0 0 0 1 0 2 0 2 1 3 0 3 

ตารางท่ี 4 (ต่อ) ผลการพยากรณ์ขอบเขตบน (Upper Limit) และขอบเขตล่าง (Lower Limit) ครึ่ง
หลังของ R35mm 

สถานี 
ก.ค. ส.ค. ก.ย. ต.ค. พ.ย. ธ.ค. 

Up Low Up Low Up Low Up Low Up Low Up Low 
แม่ฮ่องสอน 0 2 1 3 0 2 0 1 0 1 0 0 
แม่สะเรียง 0 1 0 2 0 2 0 1 0 0 0 0 
เชียงราย 1 4 2 5 0 5 0 2 0 1 0 0 
พะเยา 0 1 1 3 0 2 0 1 0 1 0 0 
เชียงใหม่ 0 1 0 2 0 2 0 2 0 0 0 0 
ลำปาง 0 1 0 2 0 3 0 1 0 0 0 0 
ลำพูน 0 2 0 2 1 2 0 1 0 0 0 0 
แพร่ 0 2 0 3 0 3 0 1 0 0 0 0 
น่าน 0 3 1 5 0 3 0 0 0 0 0 0 
ท่าวังผา 1 4 1 3 1 4 0 1 0 0 0 0 
อุตรดิตถ์ 0 2 1 4 1 4 0 2 0 0 0 0 
ตาก 0 1 0 1 1 3 0 3 0 1 0 0 
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ตารางท่ี 4 (ต่อ) ผลการพยากรณ์ขอบเขตบน (Upper Limit) และขอบเขตล่าง (Lower Limit) ครึ่ง
หลังของ R35mm 

แม่สอด 0 4 1 4 0 2 0 1 0 0 0 0 
เข่ือนภูมิพล 0 0 0 2 1 4 0 3 0 0 0 0 
อุ้มผาง 0 2 0 1 0 3 0 1 0 0 0 0 
พิษณุโลก 0 2 1 3 1 3 0 2 0 1 0 0 
เพชรบูรณ์ 0 1 0 2 0 3 0 1 0 0 0 0 
หล่มสัก 0 1 0 2 0 2 0 1 0 0 0 0 
วิเชียรบุรี 0 2 1 2 0 3 0 2 0 0 0 0 
กำแพงเพชร 0 3 0 2 1 4 0 2 0 0 0 0 
หนองคาย 1 4 1 6 1 4 0 2 0 0 0 0 
เลย 0 2 0 3 1 3 0 2 0 0 0 0 
อุดรธานี 0 3 1 4 1 4 0 2 0 0 0 0 
สกลนคร 1 5 2 4 0 4 0 1 0 0 0 0 
นครพนม 3 7 3 8 1 5 0 1 0 0 0 0 
ขอนแก่น 0 2 1 3 1 3 0 2 0 0 0 0 
มุกดาหาร 1 4 1 5 1 4 0 1 0 0 0 0 
โกสุมพิสัย 0 3 1 3 1 4 0 1 0 0 0 0 
ชัยภูมิ 0 2 1 3 0 3 0 2 0 0 0 0 
ร้อยเอ็ด 0 3 1 4 1 3 0 2 0 0 0 0 
อุบลราชธานี 1 5 1 4 1 5 0 2 0 0 0 0 
นครราชสีมา 0 2 0 3 1 3 0 2 0 0 0 0 
สุรินทร์ 1 3 1 3 1 4 0 2 0 0 0 0 
ท่าตูม 0 3 1 3 1 3 0 2 0 0 0 0 
นางรอง 0 2 0 3 1 3 0 2 0 0 0 0 
นครสวรรค์ 0 2 0 3 0 3 0 2 0 0 0 0 
ชัยนาท 0 2 0 1 0 3 0 3 0 0 0 0 
สุพรรณบุรี 0 2 0 2 0 3 0 4 0 1 0 0 
ลพบุรี 0 1 0 2 1 4 0 2 0 0 0 0 
บัวชุม 0 1 1 2 1 3 0 3 0 0 0 0 
กาญจนบุรี 0 1 0 1 0 3 1 4 0 1 0 0 
ทองผาภูมิ 1 5 1 4 0 3 0 2 0 0 0 0 
กรุงเทพมหานคร 0 2 0 3 2 5 2 4 0 1 0 0 
บางนา 0 3 0 3 2 5 1 4 0 1 0 0 
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ตารางท่ี 4 (ต่อ) ผลการพยากรณ์ขอบเขตบน (Upper Limit) และขอบเขตล่าง (Lower Limit) ครึ่ง
หลังของ R35mm 

สนามบิน 
ดอนเมือง 

0 2 0 2 1 4 1 2 0 0 0 0 

ปราจีนบุรี 1 3 2 4 1 6 0 2 0 0 0 0 
กบินทร์บุรี 1 4 1 3 1 4 0 3 0 0 0 0 
อรัญประเทศ 0 1 0 3 0 3 0 2 0 0 0 0 
ชลบุรี 0 2 0 2 1 4 0 3 0 0 0 0 
เกาะสีชัง 0 1 0 1 0 3 1 3 0 1 0 0 
พัทยา 0 1 0 1 0 3 1 3 0 1 0 0 
สัตหีบ 0 1 0 1 0 3 1 4 0 1 0 0 
ระยอง 0 3 0 2 1 4 0 3 0 1 0 0 
จันทบุรี 3 8 3 7 2 8 1 4 0 1 0 0 
คลองใหญ่ 5 13 6 13 3 11 1 6 0 1 0 0 
เพชรบุรี 0 1 0 1 0 2 1 5 0 1 0 0 
ประจวบคีรีขันธ์ 0 1 0 1 0 1 0 3 0 2 0 0 
หัวหิน 0 1 0 0 0 2 0 5 0 1 0 0 
ชุมพร 0 2 0 1 0 2 0 3 1 4 0 3 
สุราษฎร์ธานี 0 1 0 1 0 2 0 2 0 4 0 3 
เกาะสมุย 0 1 0 1 0 1 1 5 1 6 1 8 
นครศรีธรรมราช 0 1 0 2 0 2 1 3 3 9 3 9 
พัทลุง 0 2 0 1 0 1 1 3 2 9 3 7 
สงขลา 0 1 0 2 0 1 1 4 2 8 2 10 
หาดใหญ่ 0 2 0 1 0 2 0 2 0 6 1 7 
ปัตตานี 0 1 0 2 0 2 1 3 1 6 2 8 
ยะลา 1 2 0 3 0 2 1 3 0 6 3 8 
นราธิวาส 0 1 0 2 0 3 1 4 2 9 4 12 
ระนอง 3 9 4 11 4 10 2 6 0 2 0 1 
ตะก่ัวป่า 2 6 3 8 3 11 3 8 0 4 0 1 
ภูเก็ต 0 3 1 4 2 5 1 4 0 3 0 1 
สนามบินภูเก็ต 1 4 1 5 2 6 1 5 0 3 0 2 
เกาะลันตา 1 5 1 6 1 4 1 4 0 2 0 1 
ตรัง 0 4 1 4 1 4 1 4 1 3 0 4 
สตูล 1 3 1 3 2 5 2 4 0 4 0 2 
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 นอกจากนี้ ผลการพยากรณ์ดังกล่าวยังถูกแสดงในรูปแบบเชิงพ้ืนที่รายเดือน ดังภาพที่ 8 ซ่ึง
ประกอบด้วยค่า Skill ของการพยากรณ์ ค่าการพยากรณ์ R35mm ค่าการพยากรณ์ขอบเขตบนและ
ขอบเขตล่างและค่าข้อมูลตรวจวัด ตามลำดับ 

มกราคม กุมภาพันธ์ 

  

มนีาคม เมษายน 
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พฤษภาคม มิถุนายน 

  

กรกฎาคม สิงหาคม 
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กันยายน ตุลาคม 

  

พฤศจิกายน ธันวาคม 

  

ภาพท่ี 8 ผลการพยากรณ์ในรูปแบบเชิงพ้ืนที่รายเดือนของ R35mm 
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3.1.1 ผลการเปรียบทางสถิติ 

ในการศึกษานี้นอกจากจะการพยากรณ์ R35mm รายเดือนของแต่ละสถานีแล้ว ยังมีการ

ประเมินประสิทธิภาพของการพยากรณ์ โดยมีผลการคำนวณดังแสดงในตารางที่ 5 ซ่ึงแบ่งวิธีการทาง

สถิติออกเป็น 3 มิติ ได้แก่ 

1.) การวัดความแม่นยำรายจุด (Point Accuracy) เพ่ือใช้ในการประเมินควา มใกล้ เคียง

ระหว่างค่าที่แบบจำลองพยากรณ์ได้กับค่าที่ตรวจวัดได้จริง ซ่ึงประกอบไปด้วย 4 ดัชนี ได้แก่  

- ค่าความคลาดเคลื่อนสมบูรณ์เฉลี่ย (Mean Absolute Error : MAE) โดยจะแสดงถึงขนาด

เฉลี่ยของความผิด จากการคำนวณพบว่าแบบจำลองจะมีค่า MAE ที่ต่ำหรือมีความคลาดเคลื่อนน้อย 

ในเดือนมกราคม (0.14) กุมภาพันธ์ (0.25) และ มีนาคม (0.24) 

- รากที่สองของความคลาดเคลื่อนกำลังสองเฉลี่ย (Root Mean Square Error : RMSE) 

โดยจะแสดงถึงการกระจายตัวของความคลาดเคลื ่อนในการพยากรณ์ จากการคำนวณพบว่า

แบบจำลองมีค่า RMSE ที่ต่ำในเดือนมกราคม (0.42) กุมภาพันธ์ (0.58) และมีนาคม (0.52) 

-  ส ัมประสิทธิ ์การตัดสินใจ (R-square or Coefficient of Determination : R2) โดยจะ

แสดงถึงความสามารถของแบบจำลองในการอธิบายความแปรปรวนของข้อมูลจริง ว่าแบบจำลองมี

การพยากรณ์ได้ครอบคลุมความผันแปรของข้อมูลจริงเพียงใด จากการคำนวณพบว่า R2 จะมีค่าเข้า

ใกล้ 1 ในเดือนมกราคม (0.53) มิถุนายน (0.68) กรกฎาคม (0.47) สิงหาคม (0.50) กันยายน (0.48) 

ตุลาคม (0.40) และพฤศจิกายน (0.34) 

-  ส ัมประสิทธิ ์สหสั มพัน ธ์ (Pearson Correlation Coefficient : 𝑟) โดยจะแสดงถึ ง

ความสัมพันธ์เชิงเส้นและทิศทางระหว่างค่าพยากรณ์กับค่าตรวจวัดจริง ว่ามีตวามสัมพันธ์กันหรือไ ม่ 

ในทิศทางใด จากการคำนวณค่าดังกล่าวพบว่า ค่าพยากรณ์จากแบบจำลองกับค่าตร วจ วัดจริ ง มี

ความสัมพันธ์ท่ีดีและไปในทิศทางเดียวกันในเดือนมกราคม (0.75) มิถุนายน (0.85) กรกฎาคม (0.69) 

สิงหาคม (0.72) กันยายน (0.70) ตุลาคม (0.66) พฤศจิกายน (0.75) และธันวาคม (0.81) โดยใน

เดือนกุมภาพันธ์ค่า Corr จะมีค่าเป็น 0 เนื่องจากผลการพยากรณ์จากแบบจำลองมีค่าข้อมูลเป็น 0 

วัน ในทุกสถานีทำให้การพยากรณ์ในเดือนนี้ไม่มีความแปรปรวน (No Variance) 
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ตารางท่ี 5 ค่าการคำนวณทางสถิติรายเดือนของ R35mm 
 ม.ค. ก.พ. มี.ค. เม.ย. พ.ค. มิ.ย. ก.ค. ส.ค. ก.ย. ต.ค. พ.ย. ธ.ค. 

MAE 0.14 0.25 0.24 0.63 1.41 0.87 0.97 1.00 0.97 0.88 1.24 0.54 

RMSE 0.42 0.58 0.52 0.99 1.80 1.21 1.41 1.36 1.32 1.22 2.03 1.41 

R2 0.53 -0.22 -0.02 -0.18 -0.69 0.68 0.47 0.50 0.48 0.40 0.34 -1.76 

Pearson (𝑟) 0.75 0.00 0.35 0.30 0.30 0.85 0.69 0.72 0.70 0.66 0.75 0.81 

POD_Model 0.88 0.43 0.81 0.74 0.71 0.95 0.80 0.86 0.89 0.91 0.40 0.55 

POD_0.5SD 0.75 0.00 0.38 0.45 0.24 0.59 0.44 0.44 0.46 0.47 0.17 0.36 

CSI_Model 0.70 0.43 0.72 0.62 0.68 0.58 0.52 0.71 0.75 0.59 0.40 0.43 

CSI_0.5SD 0.60 0.00 0.33 0.38 0.23 0.36 0.28 0.36 0.39 0.30 0.17 0.29 

MPIW_Model 0.47 0.25 0.64 1.23 2.21 2.53 2.24 2.40 2.88 2.25 1.27 1.19 

MPIW_0.5SD 0.57 0.36 0.76 0.85 1.20 1.14 1.16 1.30 1.44 1.18 0.80 0.69 

PICP 98.25 88.41 96.00 85.33 73.33 97.33 85.33 84.00 88.00 89.33 60.81 89.47 

1 . )  ท ั กษะกา รตร วจจ ั บเหต ุการณ ์ ( Event Detection Skill)  โ ดยจ ะใช ้ ในการวัด

ความสามารถของแบบจำลองในการตัดสินใจเชิงคุณภาพว่าจะมีเหตุการณ์ที่แบบจำลองพยากร ณ์

เกิดขึ้นหรือไม่ โดยพิจารณาจากข้อมูลตรวจวัดที่ เกิดขึ้นจริงนั้น ตกลงระหว่างช่วงของการพยากร ณ์

หรือไม่ ซ่ึงช่วงของการพยากรณ์จะถูกแบ่งพิจารณาออกเป็น 2 กรณีคือ ค่าช่วงขอบเขตล่าง (Lower 

Limit) และขอบเขตบน (Upper Limit) ที่ได้จากการพยากรณ์ของแบบจำลองโดยตรง กับค่าช่วงที่ถูก

กำหนดโดยครึ่งหนึ่งของส่วนเบี่ยงเบนมาตรฐาน (±0.5SD) ซ่ึงจะมีผลการคำนวณหาค่าช่วง ±0.5SD 

รายเดือนของแต่ละสถานีดังในภาคผนวก ก ประกอบไปด้วย 2 ดัชนีดังนี้ 

- ความน่าจะเป็นในการตรวจพบ (Probability of Detection : POD) ใช้ในการหาร้อยละ
ของเหตุการณ์ที่เกิดขึ้นจริง (Hit) โดยจะกำหนดให้ การทายถูก ฝนตกจริงอยู่ในช่วงที่พยากร ณ์เป็น 
Hits และการทายพลาดรวมถึงการอยู่นอกช่วงพยากรณ์เป็น Misses จากการคำนวณพบว่า ค่า POD 
โดยใช้ช่วงการพยากรณ์จากแบบจำลอง (POD_Model) ส่วนใหญ่อยู่ในระดับสูงมาก มีหลายเดือนค่า
สูงใกล้เคียง 1 ซ่ึงบ่งบอกถึงการพยากรณ์โดยอาศัยช่วงจากแบบจำลองมีโอกาสเตือนได้ล่วงหน้าเ ม่ือ มี
ฝนตกจริง โดยจะประกอบด้วยเดือนมกราคม (0.88) มีนาคม (0.81) เมษายน (0.74) พฤษภาคม 
(0.71) มิถุนายน (0.95) กรกฎาคม (0.80) สิงหาคม (0.86) กันยายน (0.89) ตุลาคม (0.91)  

ในขณะที ่ เมื ่อพิจารณาค่า POD โดยใช้ช ่วงจากการคำนวณครึ ่งหนึ ่งของส่วนเบี่ยงเบน
มาตรฐาน (POD_0.5SD) เพ่ือลดขนาดช่วงในการพยากรณ์ไม่ให้มีค่ากว้างเกินไป พบว่า ค่า POD ที่ได้
จากการใช้ช่วง ±0.5SD จะมีค่าที่ลดลงโดยจะยังคงมีผลการพยากรณ์ที่ดีในเดือนมกราคม (0.75) 

โดยภาพรวมแสดงให้เห็นว่า การพยากรณ์โดยใช้ช่วงพยากรณ์จากแบบจำลองแม้จะมีขนาด
ของช่วงพยากรณ์ที่กว้างกว่า ±0.5SD ซ่ึงทำให้มีโอกาสในการทำนายถูกนั้นมากขึ้นและส่งผลให้ มีค่า 
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POD สูงกว่า แต่ในเดือนที่การพยากรณ์เป็น 0 เช่นเดือนกุมภาพันธ์ ค่า POD ของแบบจำลองมี ค่า 
0.429 ในขณะที่ ±0.5SD มีค่าเป็น 0 หรือตรวจไม่พบเลย แสดงให้เห็นว่าแบบจำลองมีความสามารถ
ในการจับเหตุการณ์ที่มีฝนตกได้ในช่วงเดือนกุมภาพันธ์โดยเฉพาะบริเวณภาคใต้ นอกจากนี้ยังแสดงให้
เห็นว่าแบบจำลองมีการปรับเปลี่ยนค่าช่วงในการพยากรณ์ได้ตามสภาวะอากาศในแต่ละปี ที่ เ กิดขึ้น
จริงได้ดีกว่าค่าเบี่ยงเบนมาตรฐานซ่ึงมีค่าคงที่ 

- ดัชนีความสำเร็จวิกฤต (Critical Success Index : CSI, or Threat Score) ใช้ในการหา
ความสามารถของแบบจำลอง โดยจะพิจารณาจาก Hits คือความสามารถในการทายถูก เช่น 
พยากรณ์ว่าตกและตกจริง  Misses คือ การพยากรณ์พลาด เช่น มีฝนตกจริงแต่ไม่มีการพยากร ณ์ 
และ False Alarms คือ ความผิดพลากจากการทายผิดหรือทายเกิน เช่น พยากรณ์ว่ามีฝนตกแ ต่ไ ม่
ตกจริง CSI จะช่วยในการทดสอบความพอดีของช่วงพยากรณ์เพ่ือไม่ใช่ช่วงในการพยา กร ณ์กว้าง
เกินไปหรือแคบจนเกินไป เนื่องจากไม่ได้คำนวณเพียงค่าที่พยากรณ์ถูกต้องตามช่วงเท่านั้น แต่จะ
พิจารณาจากการพยากรณ์เผื่อและพยากรณ์ผิดพลาดร่วมด้วย ซ่ึงผลจากการคำนวณ CSI โดยอาศัย
ช่วงจากแบบจำลองมาคำนวณนั้นพบว่า ค่า CSI_Model มีค่าสูงใกล้เคียง 1 ในหลายเดือน โดยใน
เดือนมกราคม (0.70) มีนาคม (0.72) เมษายน (0.62) พฤษภาคม (0.68) สิงหาคม (0.71) และ
กันยายน (0.75)  

ในขณะที ่ เมื ่อพิจารณาค่า CSI โดยใช้ช ่วงจากการคำนวณคร ึ่งหนึ ่งของส่วนเบี ่ยงเบน
มาตรฐาน (CSI_0.5SD) พบว่า มีค่า CSI สูงเพียงช่วงเดือนมกราคม (0.6) ซ่ึงแสดงให้เห็นว่าช่วงการ
พยากรณ์จากแบบจำลองมีทักษะในการพยากรณ์ที่ด ีกว่าช่วงที ่กำหนดจากมาตรฐานสถิติทั ่วไป 
แม้กระทั่งในช่วงหน้าฝนที่การพยากรณ์ยากอย่างเดือนสิงหาคมและกันยายนแต่ค่า CSI_Model ยังมี
ค่าสูงกว่า CSI_0.5SD เกือบ 2 เท่า  

1.) ความน่าเช ื ่อถ ือและความคมชัด (Uncertainty and Sharpness) ใช ้เพื ่อประเมิน
คุณภาพของช่วงพยากรณ์ เพ่ือบ่งบอกว่าช่วงพยากรณ์นั้นสามารถใช้งานได้จริงและมีความน่า เชื่อถือ
เพียงใด ซ่ึงประกอบไปด้วย 2 ดัชนี ได้แก่ 

- ความกว้างเฉลี่ยของช่วงพยากรณ์ (Mean Prediction Interval Width) โดยจะพิจารณา

จากค่าเฉลี่ยความกว้างของช่วงที่ได้จากแบบจำลองพยากรณ์ (MPIW_Model) กับความกว้างของช่วง

ที่ได้จากการคำนวณ ±0.5SD (MPIW_0.5SD) โดยช่วงยิ่งแคบยิ่งทำให้การพยากรณ์มีความชัดเจน ทำ

ให้การระบุขอบเขตของจำนวนวันที ่ฝนตกมีความแคบและชัดเจนขึ้น จากการคำนวณพบว่าค่า  

MPIW_Model  ในเดือนมกราคม (0.47) กุมภาพันธ์ (0.25) และมีนาคม (0.64) มีค่าความกว้างเฉลี่ย

น ้อยกว่า MPIW_0.5SD อย่างเห็นได้ช ัด ในขณะที ่ตั ้งแต่เดือนเมษายนถึงธ ันวาคม พบว่าค่า 

MPIW_0.5SD มีค่าน้อยกว่า MPIW_Model โดยมีค่า MPIW_0.5SD ดังนี้ เมษายน (0.85) พฤษภาคม 
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(1.20) มิถ ุนายน (1.14) กรกฎาคม (1.16) สิงหาคม (1.30) กันยายน (1.44) ตุลาคม (1.18) 

พฤศจิกายน (0.80) และธันวาคม (0.69) 

-  ความน่าจะเป็นที ่ เหตุ การณ์จร ิ งจะตกอยู ่ใน ช่วงพยากรณ์ ( Prediction Interval 

Coverage Probability : PICP) โดยจะแสดงถึงความน่าเชื่อถือ (Reliability) ซ่ึงพิจารณาจากร้อยละ

ของจำนวนสถานีทั้งหมดที่มีค่าจริงตกอยู่ในช่วงที่แบบจำลองได้พยากรณ์ไว้ จากการคำนวณพบว่า ใน

แต่ละเดือนส่วนใหญ่มีค่า PICP ที่สูง โดยจะมี 3เดือนที่ค่า PICP สูงเกินร้อยละ90 ได้แก่เดือนมกราคม 

(98.25) มีนาคม (96.0) และมิถุนายน (97.33) ซ่ึงแสดงให้เห็นถึงความน่าเชื่อถือในการพยากรณ์ใน

เดือนดังกล่าว 

3.2 ผลการพยากรณ์ดัชนี Rx5day 

จากการพยากรณ์ดัชนี Rx5day โดยใช้ข้อมูล Hindcast และ Forecast จากแบบจำลอง 

CFSv2 ของเดือนก่อนหน้าในการคาดหมายเดือนถัดไป เช่น ใช้ข้อมูลจากแบบจำลองเดือนธัน วาคม

เพ่ือคาดหมายเดือนมกราคม ได้ผลการพยากรณ์ปริมาณฝนสูงสุดที่ตกต่อเนื่องกัน 5 วัน ในแต่ละเดือน 

ดังตารางที่ 6 และ ผลการพยากรณ์ขอบเขตบน (Upper Limit) และขอบเขตล่าง (Lower Limit) ดัง

ตารางที่ 7 นอกจากนี้ยังมีผลการคำนวณค่าครึ่งหนึ่งของส่วนเบี่ยงเบนมาตรฐาน (0.5 Standard 

Deviation) รายสถานี และข้อมูลตรวจวัดรายเดือนในปี ค.ศ. 2025 ดังแสดงในภาคผนวก ก 

ตารางท่ี 6 ผลการพยากรณ์ปริมาณฝนสูงสุดที่ตกต่อเนื่องกัน 5 วัน (มม.) 
สถานี ม.ค. ก.พ. มี.ค. เม.ย. พ.ค. มิ.ย. ก.ค. ส.ค. ก.ย. ต.ค. พ.ย. ธ.ค. 

แม่ฮ่องสอน 0 0 0 0 13 58 76 87 48 0 0 0 
แม่สะเรียง 0 0 0 0 26 64 72 80 58 0 0 0 
เชียงราย 0 0 0 0 20 55 115 109 110 0 0 0 
พะเยา 0 0 0 0 0 0 32 49 73 0 0 0 
เชียงใหม่ 0 0 0 0 0 0 12 52 57 0 0 0 
ลำปาง 0 0 0 0 0 0 0 54 50 0 0 0 
ลำพูน 0 0 0 0 0 0 0 0 68 0 0 0 
แพร่ 0 0 0 0 0 0 0 56 34 0 0 0 
น่าน 0 0 0 0 0 0 13 78 47 0 0 0 
ท่าวังผา 0 0 0 0 0 45 105 120 25 0 0 0 
อุตรดิตถ์ 0 0 0 0 0 0 51 85 0 0 0 0 
ตาก 0 0 0 0 0 34 0 0 0 7 0 0 
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ตารางท่ี 6 (ต่อ) ผลการพยากรณ์ปริมาณฝนสูงสุดที่ตกต่อเนื่องกัน 5 วัน (มม.) 

แม่สอด 0 0 0 0 3 93 116 152 58 0 0 0 
เข่ือนภูมิพล 0 0 0 0 0 0 0 0 52 66 0 0 
อุ้มผาง 0 0 0 0 39 69 84 95 68 57 0 0 
พิษณุโลก 0 0 0 0 0 0 11 56 67 0 0 0 
เพชรบูรณ์ 0 0 0 0 0 4 0 46 46 0 0 0 
หล่มสัก 0 0 0 0 0 0 0 63 18 0 0 0 
วิเชียรบุรี 0 0 0 0 0 0 0 0 82 0 0 0 
กำแพงเพชร 0 0 0 0 0 0 0 0 59 39 0 0 
หนองคาย 0 0 0 0 41 95 96 101 93 0 0 0 
เลย 0 0 0 0 0 0 0 61 46 0 0 0 
อุดรธานี 0 0 0 0 0 95 49 102 58 0 0 0 
สกลนคร 0 0 0 0 0 77 100 105 55 0 0 0 
นครพนม 0 0 0 0 34 122 200 214 106 0 0 0 
ขอนแก่น 0 0 0 0 0 0 0 0 68 0 0 0 
มุกดาหาร 0 0 0 0 0 54 117 116 56 0 0 0 
โกสุมพิสัย 0 0 0 0 0 0 0 58 54 0 0 0 
ชัยภูมิ 0 0 0 0 0 0 0 0 72 0 0 0 
ร้อยเอ็ด 0 0 0 0 0 0 0 90 0 0 0 0 
อุบลราชธานี 0 0 0 0 0 4 99 114 93 0 0 0 
นครราชสีมา 0 0 0 0 0 0 0 0 0 57 0 0 
สุรินทร์ 0 0 0 0 0 0 50 33 25 0 0 0 
ท่าตูม 0 0 0 0 0 0 42 69 56 0 0 0 
นางรอง 0 0 0 0 0 0 22 0 27 0 0 0 
นครสวรรค์ 0 0 0 0 0 0 0 0 0 31 0 0 
ชัยนาท 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 
สุพรรณบุรี 0 0 0 0 0 0 0 0 0 50 0 0 
ลพบุรี 0 0 0 0 0 0 0 0 18 0 0 0 
บัวชุม 0 0 0 0 0 0 0 0 74 0 0 0 
กาญจนบุรี 0 0 0 0 0 0 0 0 28 91 0 0 
ทองผาภูมิ 0 0 0 0 52 92 121 175 76 67 0 0 
กรุงเทพมหานคร 0 0 0 0 0 0 32 52 93 85 0 0 
บางนา 0 0 0 0 0 0 53 37 104 82 0 0 
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ตารางท่ี 6 (ต่อ) ผลการพยากรณ์ปริมาณฝนสูงสุดที่ตกต่อเนื่องกัน 5 วัน (มม.) 
สนามบิน 
ดอนเมือง 

0 0 0 0 0 0 0 31 59 71 0 0 

ปราจีนบุรี 0 0 0 0 0 64 75 106 131 75 0 0 
กบินทร์บุรี 0 0 0 0 18 51 101 89 97 33 0 0 
อรัญประเทศ 0 0 0 0 0 34 56 56 73 0 0 0 
ชลบุรี 0 0 0 0 0 0 0 0 84 80 0 0 
เกาะสีชัง 0 0 0 0 0 0 0 0 72 77 0 0 
พัทยา 0 0 0 0 0 0 0 0 62 82 0 0 
สัตหีบ 0 0 0 0 0 0 0 0 26 100 0 0 
ระยอง 0 0 0 0 0 4 0 0 114 76 0 0 
จันทบุรี 0 0 0 0 131 204 194 183 225 122 0 0 
คลองใหญ่ 0 0 0 3 154 345 384 405 386 140 0 0 
เพชรบุรี 0 0 0 0 0 0 0 0 0 109 0 0 
ประจวบคีรีขันธ์ 0 0 0 0 0 0 41 54 0 39 0 0 
หัวหิน 0 0 0 0 0 0 0 0 0 90 0 0 
ชุมพร 0 0 0 0 40 58 68 77 68 71 45 0 
สุราษฎร์ธานี 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 
เกาะสมุย 0 0 0 0 0 0 0 0 0 120 144 159 
นครศรีธรรมราช 121 0 0 0 43 0 0 0 0 77 321 381 
พัทลุง 119 0 0 0 0 0 0 0 0 96 248 311 
สงขลา 122 0 0 0 0 0 0 0 0 104 265 307 
หาดใหญ่ 55 0 0 0 0 0 0 0 0 71 123 171 
ปัตตานี 0 0 0 0 0 0 0 0 0 39 186 291 
ยะลา 115 0 0 0 0 0 0 0 21 88 152 280 
นราธิวาส 115 0 0 0 0 0 0 0 30 27 288 413 
ระนอง 0 0 0 0 196 285 308 332 266 239 0 0 
ตะก่ัวป่า 0 0 0 22 155 198 181 241 304 232 3 0 
ภูเก็ต 0 0 0 0 79 107 100 118 149 118 0 0 
สนามบินภูเก็ต 0 0 0 0 106 156 115 167 174 159 34 0 
เกาะลันตา 0 0 0 0 64 118 92 132 126 141 1 0 
ตรัง 0 0 0 0 32 64 108 118 104 94 80 93 
สตูล 0 0 0 0 92 0 77 100 126 123 59 41 
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ตารางท่ี 7 ผลการพยากรณ์ขอบเขตบน (Upper Limit) และขอบเขตล่าง (Lower Limit) Rx5day    
ครึ่งแรกของ Rx5day 

สถานี 
ม.ค. ก.พ. มี.ค. เม.ย. พ.ค. มิ.ย. 

Up Low Up Low Up Low Up Low Up Low Up Low 
แม่ฮ่องสอน 0 0 0 0 0 0 0 0 0 88 21 109 
แม่สะเรียง 0 0 0 0 0 0 0 0 0 91 48 97 
เชียงราย 0 0 0 0 0 0 0 29 0 82 0 129 
พะเยา 0 0 0 0 0 0 0 0 0 75 0 49 
เชียงใหม่ 0 0 0 0 0 0 0 0 0 63 0 63 
ลำปาง 0 0 0 0 0 0 0 0 0 64 0 70 
ลำพูน 0 0 0 0 0 0 0 0 0 104 0 64 
แพร่ 0 0 0 0 0 0 0 0 0 68 0 93 
น่าน 0 0 0 0 0 0 0 0 0 100 0 70 
ท่าวังผา 0 0 0 0 0 0 0 0 0 68 0 99 
อุตรดิตถ์ 0 0 0 0 0 0 0 0 0 128 0 129 
ตาก 0 0 0 0 0 0 0 0 0 99 0 67 
แม่สอด 0 0 0 0 0 0 0 0 0 96 38 160 
เข่ือนภูมิพล 0 0 0 0 0 0 0 0 0 133 0 81 
อุ้มผาง 0 0 0 0 0 0 0 0 0 97 21 92 
พิษณุโลก 0 0 0 0 0 0 0 0 0 47 0 107 
เพชรบูรณ์ 0 0 0 0 0 0 0 0 0 89 0 80 
หล่มสัก 0 0 0 0 0 0 0 0 0 64 0 43 
วิเชียรบุรี 0 0 0 0 0 0 0 0 0 49 0 75 
กำแพงเพชร 0 0 0 0 0 0 0 0 0 91 0 75 
หนองคาย 0 0 0 0 0 0 0 0 0 114 0 170 
เลย 0 0 0 0 0 0 0 0 0 98 0 86 
อุดรธานี 0 0 0 0 0 0 0 0 0 94 0 157 
สกลนคร 0 0 0 0 0 0 0 0 0 95 0 131 
นครพนม 0 0 0 0 0 0 0 0 0 161 44 216 
ขอนแก่น 0 0 0 0 0 0 0 0 0 69 0 57 
มุกดาหาร 0 0 0 0 0 0 0 0 0 94 0 88 
โกสุมพิสัย 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 93 
ชัยภูมิ 0 0 0 0 0 0 0 0 0 51 0 0 
ร้อยเอ็ด 0 0 0 0 0 0 0 0 0 85 0 80 
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ตารางท่ี 7 (ต่อ) ผลการพยากรณ์ขอบเขตบน (Upper Limit) และขอบเขตล่าง (Lower Limit) 
Rx5day ครึ่งแรกของ Rx5day 

อุบลราชธานี 0 0 0 0 0 0 0 0 0 117 0 173 
นครราชสีมา 0 0 0 0 0 0 0 0 0 55 0 0 
สุรินทร์ 0 0 0 0 0 0 0 0 0 67 0 87 
ท่าตูม 0 0 0 0 0 0 0 0 0 64 0 109 
นางรอง 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 11 
นครสวรรค์ 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 
ชัยนาท 0 0 0 0 0 0 0 0 0 8 0 0 
สุพรรณบุรี 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 
ลพบุรี 0 0 0 0 0 0 0 0 0 44 0 0 
บัวชุม 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 
กาญจนบุรี 0 0 0 0 0 0 0 0 0 72 0 24 
ทองผาภูมิ 0 0 0 0 0 0 0 0 0 122 63 160 
กรุงเทพมหานคร 0 0 0 0 0 0 0 0 0 111 0 68 
บางนา 0 0 0 0 0 0 0 0 0 107 0 54 
สนามบิน 
ดอนเมือง 

0 0 0 0 0 0 0 0 0 80 0 55 

ปราจีนบุรี 0 0 0 0 0 0 0 0 0 93 0 146 
กบินทร์บุรี 0 0 0 0 0 0 0 0 0 86 0 111 
อรัญประเทศ 0 0 0 0 0 0 0 0 0 38 0 75 
ชลบุรี 0 0 0 0 0 0 0 0 0 70 0 91 
เกาะสีชัง 0 0 0 0 0 0 0 0 0 70 0 13 
พัทยา 0 0 0 0 0 0 0 0 0 58 0 26 
สัตหีบ 0 0 0 0 0 0 0 0 0 129 0 77 
ระยอง 0 0 0 0 0 0 0 0 0 112 0 103 
จันทบุรี 0 0 0 0 0 0 0 71 37 227 115 265 
คลองใหญ่ 0 0 0 0 0 0 0 108 76 242 257 442 
เพชรบุรี 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 
ประจวบคีรีขันธ์ 0 0 0 0 0 0 0 0 0 59 0 62 
หัวหิน 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 
ชุมพร 0 0 0 0 0 0 0 0 0 109 0 133 
สุราษฎร์ธานี 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 
เกาะสมุย 0 65 0 0 0 0 0 0 0 64 0 66 
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ตารางท่ี 7 (ต่อ) ผลการพยากรณ์ขอบเขตบน (Upper Limit) และขอบเขตล่าง (Lower Limit) 
Rx5day ครึ่งแรกของ Rx5day 

นครศรีธรรมราช 0 658 0 0 0 73 0 142 0 87 0 63 
พัทลุง 0 273 0 0 0 48 0 111 0 0 0 9 
สงขลา 0 224 0 0 0 43 0 0 0 0 0 0 
หาดใหญ่ 0 168 0 0 0 0 0 0 0 44 0 0 
ปัตตานี 0 147 0 0 0 0 0 0 0 0 0 55 
ยะลา 0 276 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 
นราธิวาส 0 301 0 0 0 56 0 0 0 0 0 0 
ระนอง 0 0 0 0 0 0 0 36 71 284 206 418 
ตะก่ัวป่า 0 0 0 0 0 97 0 140 32 249 110 310 
ภูเก็ต 0 0 0 0 0 0 0 0 0 113 0 193 
สนามบินภูเก็ต 0 7 0 0 0 0 0 56 40 166 12 212 
เกาะลันตา 0 0 0 0 0 0 0 85 0 145 0 161 
ตรัง 0 0 0 0 0 0 0 66 0 133 0 125 
สตูล 0 0 0 0 0 0 0 99 0 129 0 98 

ตารางท่ี 7 (ต่อ) ผลการพยากรณ์ขอบเขตบน (Upper Limit) และขอบเขตล่าง (Lower Limit) 
Rx5day ครึ่งหลังของ Rx5day 

สถานี 
ก.ค. ส.ค. ก.ย. ต.ค. พ.ย. ธ.ค. 

Up Low Up Low Up Low Up Low Up Low Up Low 
แม่ฮ่องสอน 44 101 34 116 0 108 0 0 0 0 0 0 
แม่สะเรียง 48 100 40 113 0 94 0 67 0 0 0 0 
เชียงราย 56 167 65 161 17 188 0 90 0 0 0 0 
พะเยา 0 69 0 85 0 154 0 77 0 0 0 0 
เชียงใหม่ 0 64 0 115 0 101 0 56 0 0 0 0 
ลำปาง 0 42 0 116 0 117 0 31 0 0 0 0 
ลำพูน 0 31 0 73 0 129 0 55 0 0 0 0 
แพร่ 0 106 0 125 0 130 0 50 0 0 0 0 
น่าน 0 117 0 168 0 128 0 0 0 0 0 0 
ท่าวังผา 26 143 60 178 0 152 0 46 0 0 0 0 
อุตรดิตถ์ 0 96 0 160 0 117 0 93 0 0 0 0 
ตาก 0 54 0 46 0 108 0 170 0 0 0 0 
แม่สอด 65 218 104 225 0 118 0 19 0 0 0 0 
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ตารางท่ี 7 (ต่อ) ผลการพยากรณ์ขอบเขตบน (Upper Limit) และขอบเขตล่าง (Lower Limit) 
Rx5day ครึ่งหลังของ Rx5day 

เข่ือนภูมิพล 0 18 0 51 0 133 0 141 0 0 0 0 
อุ้มผาง 51 122 52 144 23 146 0 99 0 0 0 0 
พิษณุโลก 0 91 0 110 0 145 0 77 0 0 0 0 
เพชรบูรณ์ 0 75 0 106 0 110 0 0 0 0 0 0 
หล่มสัก 0 64 0 103 0 106 0 65 0 0 0 0 
วิเชียรบุรี 0 111 0 111 0 160 0 73 0 0 0 0 
กำแพงเพชร 0 59 0 77 0 106 0 141 0 0 0 0 
หนองคาย 0 171 0 233 0 177 0 0 0 0 0 0 
เลย 0 83 0 81 0 108 0 64 0 0 0 0 
อุดรธานี 0 139 0 186 0 125 0 61 0 0 0 0 
สกลนคร 37 202 84 181 0 151 0 0 0 0 0 0 
นครพนม 109 388 144 266 0 208 0 0 0 0 0 0 
ขอนแก่น 0 58 0 97 0 149 0 5 0 0 0 0 
มุกดาหาร 0 170 43 216 0 157 0 0 0 0 0 0 
โกสุมพิสัย 0 22 0 146 0 154 0 45 0 0 0 0 
ชัยภูมิ 0 0 0 109 0 117 0 86 0 0 0 0 
ร้อยเอ็ด 0 87 0 153 0 115 0 93 0 0 0 0 
อุบลราชธานี 0 178 31 188 0 184 0 128 0 0 0 0 
นครราชสีมา 0 63 0 64 0 102 0 112 0 0 0 0 
สุรินทร์ 0 94 0 120 0 93 0 0 0 0 0 0 
ท่าตูม 0 119 0 126 0 132 0 103 0 0 0 0 
นางรอง 0 66 0 45 0 110 0 108 0 0 0 0 
นครสวรรค์ 0 0 0 34 0 114 0 107 0 0 0 0 
ชัยนาท 0 15 0 56 0 121 0 102 0 0 0 0 
สุพรรณบุรี 0 48 0 0 0 121 0 126 0 0 0 0 
ลพบุรี 0 0 0 29 0 137 0 109 0 0 0 0 
บัวชุม 0 16 0 59 0 140 0 74 0 0 0 0 
กาญจนบุรี 0 46 0 39 0 110 0 158 0 0 0 0 
ทองผาภูมิ 57 219 79 228 34 121 0 138 0 0 0 0 
กรุงเทพมหานคร 0 116 0 101 0 184 0 173 0 0 0 0 
บางนา 0 88 0 120 0 175 0 155 0 0 0 0 
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ตารางท่ี 7 (ต่อ) ผลการพยากรณ์ขอบเขตบน (Upper Limit) และขอบเขตล่าง (Lower Limit) 
Rx5day ครึ่งหลังของ Rx5day 

สนามบิน 
ดอนเมือง 

0 90 0 73 0 159 0 144 0 0 0 0 

ปราจีนบุรี 0 169 0 173 0 196 0 124 0 0 0 0 
กบินทร์บุรี 0 151 0 146 0 155 0 102 0 0 0 0 
อรัญประเทศ 0 89 0 110 0 138 0 115 0 0 0 0 
ชลบุรี 0 21 0 14 0 163 0 151 0 0 0 0 
เกาะสีชัง 0 46 0 55 0 164 0 148 0 0 0 0 
พัทยา 0 0 0 0 0 166 0 169 0 0 0 0 
สัตหีบ 0 21 0 33 0 126 0 169 0 0 0 0 
ระยอง 0 78 0 0 0 164 0 162 0 0 0 0 
จันทบุรี 121 344 105 274 135 348 0 192 0 0 0 0 
คลองใหญ่ 271 681 238 584 173 564 20 334 0 64 0 0 
เพชรบุรี 0 20 0 18 0 73 0 205 0 0 0 0 
ประจวบคีรีขันธ์ 0 65 0 82 0 61 0 146 0 24 0 0 
หัวหิน 0 10 0 5 0 10 0 184 0 0 0 0 
ชุมพร 0 91 0 110 0 106 0 156 0 172 0 217 
สุราษฎร์ธานี 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 
เกาะสมุย 0 8 0 24 0 0 0 279 0 304 0 325 
นครศรีธรรมราช 0 0 0 66 0 63 0 195 151 507 163 708 
พัทลุง 0 0 0 14 0 53 0 143 128 467 200 663 
สงขลา 0 0 0 62 0 0 0 221 122 483 205 595 
หาดใหญ่ 0 0 0 61 0 72 0 133 41 280 77 348 
ปัตตานี 0 0 0 48 0 65 0 138 78 367 108 392 
ยะลา 0 48 0 102 0 93 0 154 59 316 164 468 
นราธิวาส 0 0 0 31 0 122 0 151 123 548 217 524 
ระนอง 200 383 200 423 184 378 116 345 0 52 0 41 
ตะก่ัวป่า 103 286 172 358 175 390 113 392 0 131 0 18 
ภูเก็ต 33 163 26 218 86 200 0 204 0 64 0 0 
สนามบินภูเก็ต 0 197 96 257 103 268 33 268 0 131 0 0 
เกาะลันตา 0 206 0 210 2 219 0 204 0 82 0 89 
ตรัง 0 163 47 183 47 168 50 137 0 162 0 243 
สตูล 0 150 0 167 57 217 72 188 0 142 0 89 
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 นอกจากนี้ ผลการพยากรณ์ดังกล่าวยังถูกแสดงในรูปแบบเชิงพ้ืนที่รายเดือน ดังภาพที่ 9 ซ่ึง
ประกอบด้วยค่า Skill ของการพยากรณ์ ค่าการพยากรณ์ Rx5day ค่าการพยากรณ์ขอบเขตบนและ
ขอบเขตล่างและค่าข้อมูลตรวจวัด ตามลำดับ 

มกราคม กุมภาพันธ์ 

  

มีนาคม เมษายน 
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พฤษภาคม มิถุนายน 

  

กรกฎาคม สิงหาคม 
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กันยายน ตุลาคม 

  

พฤศจิกายน ธันวาคม 

  

ภาพท่ี 9 ผลการพยากรณ์ในรูปแบบเชิงพ้ืนที่รายเดือนของ Rx5day 
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3.2.1 ผลการเปรียบทางสถิติ 
ในการศึกษานี้ เป ็นการพยากรณ์ Rx5day รายเดือนของแต่ละสถานี  โดยมีการประเมิน

ประสิทธิภาพของการพยากรณ์ มีผลการคำนวณดังแสดงในตารางที่ 8 ซ่ึงแบ่งวิธีการทางสถิติออกเป็น 

3 มิติ ได้แก่ 

1.) การวัดความแม่นยำรายจุด (Point Accuracy) เพ่ือใช้ในการประเมินควา มใกล้ เคียง

ระหว่างค่าที่แบบจำลองพยากรณ์ได้กับค่าที่ตรวจวัดได้จริง ซ่ึงประกอบไปด้วย 4 ดัชนี ได้แก่  

- ค่าความคลาดเคลื่อนสมบูรณ์เฉลี่ย (Mean Absolute Error : MAE) โดยจะแสดงถึงขนาด

เฉลี่ยของความผิดพลาด จากการคำนวณพบว่าแบบจำลองจะมีค่า MAE ที่ต่ำหรือมีความคลาดเคลื่อน

น้อยในเดือนกุมภาพันธ์ (22.20) มีนาคม (0.00) และเมษายน (9.87) แต่จะมีความคลาดเคลื่อนสูงใน 

เดือนพฤษภาคม (77.39) และเดือนพฤศจิกายน (143.19) และเดือนธันวาคม (90.11) 

- รากที่สองของความคลาดเคลื่อนกำลังสองเฉลี่ย (Root Mean Square Error : RMSE) 

โดยจะแสดงถึงการกระจายตัวของความคลาดเคลื่อนขนาดใหญ่ในการพยากรณ์ จากการคำนวณ

พบว่าแบบจำลองมีค่า RMSE ที่สูงมากในเดือนพฤษภาคม (101.98) พฤศจิกายน (280.37) และ

ธันวาคม (136.98) จากผลการณ์พยากรณ์และการคำนวณแสดงให้เห็นถึงความคลาดเคลื่อนที่สู งใน

การพยากรณ์ โดยเฉพาะอย่างยิ่งบริเวณภาคใต้ในเดือนพฤศจิกายน 

- ค่าความลำเอียง (Bias) จะแสดงถึงค่าเฉลี่ยของส่วนต่างระหว่างค่าพยากรณ์และค่าจ ริง 

โดยจะบอกถึงทิศทางของความผิดพลา ดว่าการพยากรณ์น ั ้น Overestimate (ค่าบวก) หรือ 

Underestimate (ค่าลบ) และ Unbiased เม่ือค่าเป็น 0 จากผลการพยากรณ์ปริมาณฝนสะสมสู งสุด 

5 วันที่รุนแรงรายเดือนนั้นส่วนใหญ่มีค่า Underestimate ยกเว้นในเดือน มกราคม สิงหาคม ตุลาคม 

และ ธันวาคม ที่มีค่า Overestimate ส่วนในเดือนมีนาคม มีค่า Unbiased นอกจากนี้ โดยเฉพาะ

อย่างยิ่งในเดือนพฤศจิกายนแบบจำลองมีค่าเฉลี่ยนความลำเอียงต่ำที่สุดถึง -141.45 แสดงให้เห็นถึง

ข้อจำกัดในการนำไปใช้พ่ือเตือนภัยล่วงหน้าของแบบจำลองในการพยากรณ์ปริมาณฝนสะสมสูงสุด 5 

วันที่รุนแรง 

-  ค่าสหสัมพันธ์ (Correlation) ประกอบด้วย  Pearson Correlation ซึ ่งจะแสดงถึ ง

ความสัมพันธ์เชิงเส้นและทิศทางระหว่างค่าพยากรณ์ปริมาณฝนกับค่าตรวจวัดจริง ว่ามีความสัมพันธ์

กันหรือไม่ ในทิศทางใด และ Spearman Correlation จะแสดงถึงความสัมพันธ์เชิง พ้ืนที่ร ะหว่า ง

ลำดับความหนัก/เบาของพ้ืนที่ที่แบบจำลองพยากรณ์ได้กับลำดับที่เกิดขึ้นจริง ซ่ึง Spearman จะ

สามารถลดความผันแปรของข้อมูลที่ มีค่าสุดโต่ง (Outliers) สูงได้และยังแสดงให้เห็นว่า แบบจำ ลอง

สามารถคาดการณ์ตำแหน่งพ้ืนที่ท่ีจะเกิดฝนตกหนักได้ถูกต้องหรือไม่ จากการคำนวณค่า ดั งกล่าว
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พบว่า ในเดือนมิถ ุนายน ค่าพยากรณ์จากแบบจำลองกับผลการตรวจวัดจร ิงมีค่าความสัมพันธ์ 

Pearson (0.86) และ Spearman (0.76) สูงมาก ซ่ึงแสดงให้เห็นว่าในช่วงเดือนดังกล่าว แบบจำลอง

มีความสามารถสูงในการพยากรณ์ทั้งในแง่ของปริมาณและความถูกต้องเชิงพ้ืนที่ เดือนพฤศจิกายนมี

ค่าความสัมพันธ์ Pearson (0.83) สูงมากแต่เม่ือพิจารณาจากข้อมูลพบว่า ค่าความสัมพันธ์ที่สู งนั้น

เป็นผลมาจากความแปรผันของฝนที่ตกหนักมาก (Extreme) ในภาคใต้เพียงไม่กี่สถานี ทำใหค่้า

ระยะห่างระหว่างข้อมูลตรวจวัดจริงกับค่าเฉลี่ยของข้อมูลทั้งหมดมีค่าต่างกันมากซ่ึงช่วย ดึงค่าทางสถิติ

ให้สูงขึ้นได้ โดยไม่ได้สะท้อนถึงความแม่นยำขอการพยากรณ์และเม่ือพิจารณาค่า Spearman (0.64) 

เพ่ือพิจารณาถึงความสัมพันธ์ของลำดับความรุนแรงเชิงพ้ืนที่ท่ีแบบจำลองได้พยากรณ์ พบว่า ค่า

ความสัมพันธ์อยู่ในระดับปานกลาง-ค่อนข้างดี ซ่ึงแสดงให้เห็นว่าแบบจำลองสามารถพยากรณ์ควา ม

ถูกต้องเชิงพ้ืนที่ได้ดี แม้จะพยากรณ์เชิงปริมาณผิดพลาดในเดือนดังกล่าว ในเดือนธั นวาคมมี ค่า

ความสัมพันธ์ Pearson (0.76) และ Spearman (0.77) แสดงให้เห ็นถึงค่ามีความสัมพันธ์ที ่ดใีน

ทิศทางเดียวกันระหว่างค่าพยากรณ์จากแบบจำลองและค่าตรวจวัดจริง นอกจากนี้เม่ือพิจารณา ค่า

ความสัมพันธ์ท้ัง Pearson และ Spearman ใช่วงเดือนมกราคม กุมภาพันธ์ และมีนาคมพบว่า มีค่า

เป็น 0 เนื่องจากเป็นช่วงที่ปริมาณฝนสะสม Rx5day มีค่าเป็น 0 ในทุกสถานี ทำให้การพยากรณ์ใน

เดือนนี้ไม่มีความแปรปรวน (No Variance) 

ตารางท่ี 8 ค่าการคำนวณทางสถิติรายเดือนของ Rx5day 
 ม.ค. ก.พ. มี.ค. เม.ย. พ.ค. มิ.ย. ก.ค. ส.ค. ก.ย. ต.ค. พ.ย. ธ.ค. 

MAE 30.81 22.20 0.00 9.87 77.39 23.28 39.51 46.24 50.98 37.14 143.19 90.11 

RMSE 59.02 61.84 0.00 32.53 101.98 46.52 60.39 67.33 64.27 57.50 280.37 136.98 

Bias 30.8 -22.2 0.0 -9.2 -73.5 -17.8 -3.7 8.9 -22.5 9.8 -141.5 90.1 

Pearson (𝑟) 0.00 0.00 0.00 0.03 0.35 0.86 0.65 0.71 0.73 0.51 0.83 0.76 

Spearman(𝑟𝑠) 0.00 0.00 0.00 0.23 0.25 0.76 0.59 0.48 0.47 0.50 0.64 0.77 

POD_Model 1.00 0.83 1.00 0.93 0.46 0.89 0.78 0.84 0.81 0.92 0.41 0.78 

POD_0.5SD 0.67 0.83 0.98 0.84 0.27 0.41 0.42 0.35 0.42 0.49 0.39 0.56 

CSI_Model 0.78 0.83 1.00 0.91 0.45 0.85 0.68 0.65 0.72 0.75 0.40 0.61 

CSI_0.5SD 0.50 0.83 0.96 0.78 0.24 0.31 0.33 0.24 0.34 0.36 0.38 0.42 

MPIW_Model 100.90 0.00 5.66 14.07 79.12 79.59 88.97 101.91 131.35 115.49 56.16 199.22 

MPIW_0.5SD 60.83 16.86 31.90 30.11 56.48 50.40 53.04 58.34 69.25 61.66 39.14 81.58 

PICP 100.00 83.33 100.00 92.54 45.95 89.19 78.08 83.78 81.08 91.89 40.63 77.78 

1 . )  ท ั กษะกา รตร วจจ ั บเหต ุการณ ์ ( Event Detection Skill)  โ ดยจ ะใช ้ ในการวัด

ความสามารถของแบบจำลองในการตัดสินใจเชิงคุณภาพว่าจะมีเหตุการณ์ที่แบบจำลองพยากร ณ์

เกิดขึ้นหรือไม่ โดยพิจารณาจากข้อมูลตรวจวัดที่ เกิดขึ้นจริงนั้น ตกลงระหว่างช่วงของการพยากร ณ์
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หรือไม่ ซ่ึงช่วงของการพยากรณ์จะถูกแบ่งพิจารณาออกเป็น 2 กรณีคือ ค่าช่วงขอบเขตล่าง (Lower 

Limit) และขอบเขตบน (Upper Limit) ที่ได้จากการพยากรณ์ของแบบจำลองโดยตรง กับค่าช่วงที่ถูก

กำหนดโดยครึ่งหนึ่งของส่วนเบี่ยงเบนมาตรฐาน (±0.5SD) ซ่ึงจะมีผลการคำนวณหาค่าช่วง ±0.5SD 

รายเดือนของแต่ละสถานีดังในภาคผนวก ก ประกอบไปด้วย 2 ดัชนีดังนี้ 

- ความน่าจะเป็นในการตรวจพบ (Probability of Detection : POD) ใช้ในการหาร้อยละ
ของเหตุการณ์ที่เกิดขึ้นจริง (Hit) โดยจะกำหนดให้ การทายถูก ฝนตกจริงอยู่ในช่วงที่พยากร ณ์เป็น 
Hits และการทายพลาดรวมถึงการอยู่นอกช่วงพยากรณ์เป็น Misses จากการคำนวณพบว่า ค่า POD 
โดยใช้ช่วงการพยากรณ์จากแบบจำลอง (POD_Model) ส่วนใหญ่อยู่ในระดับสูงมาก มีหลายเดือนค่า
สูงใกล้เคียง 1 และมีค่าเท่ากับ 1 ในเดือนมกราคมและมีนาคม และจะมีค่าที่น ้อยในช่วงเดอืน
พฤษภาคม (0.46) และเดือนพฤศจิกายน (0.41) ซ่ึงบ่งบอกถึงการพยากรณ์โดยอาศัยช่ วงที่ไ ด้จาก
แบบจำลองมีค่าครอบคลุมที่เกิดขึ้นจริง  

ในขณะที ่ เมื ่อพิจารณาค่า POD โดยใช้ช ่วงจากการคำนวณครึ ่งหนึ ่งของส่วนเบี่ยงเบน
มาตรฐานจากค่า Climatology  (POD_0.5SD) เพื ่อลดขนาดช่วงในการพยากรณ์ไม่ให้มีค่ากวา้ง
เกินไป พบว่า ค่า POD ที่ได้จากการใช้ช่วง ±0.5SD จะมีค่าที่ลดลงโดยจะมีผลการพยากร ณ์ที่ ดี ใน
เดือนกุมภาพันธ์ (0.83) มีนาคม (0.98) และเมษายน (0.84) 

โดยภาพรวมแสดงให้เห็นว่า การพยากรณ์โดยใช้ช่วงพยากรณ์จากแบบจำลองแม้จะมีขนาด
ของช่วงพยากรณ์ที่กว้างกว่า ±0.5SD ซ่ึงทำให้มีโอกาสในการทำนายถูกนั้นมากขึ้นและส่งผลให้ มีค่า 
POD สูงกว่าในเกือบทุกเดือน แต่ในช่วงที่มีการเปลี่ยนฤดูเช่น เดือนพฤษภาคมและพฤศจิกายน ทั้งค่า 
POD_Model และ POD_0.5SD ต่างก็มีค่าที่ลดลงอย่างเห็นได้ชัด แสดงให้เห็นถึงการพยากร ณ์จาก
แบบจำลองแม้จะมีช่วงที่กว้างแต่ก็ยังไม่ครอบคลุมเหตุการณ์ที่เกิดขึ้นจริงในช่วงดังกล่าว 

- ดัชนีความสำเร็จวิกฤต (Critical Success Index : CSI, or Threat Score) ใช้ในการหา
ความสามารถของแบบจำลอง โดยจะพิจารณาจาก Hits คือความสามารถในการทายถูก เช่น ปริมาณ
ฝนสะสม 5 วันที่วัดได้จริงตกอยู่ในช่วงที่แบบจำลองได้พยากรณ์ไว้  Misses คือ การพยากรณ์พลาด 
เช่น ปริมาณฝนสะสม 5วันไม่อยู่ในช่วงพยากรณ์ และ False Alarms คือ ความผิดพลาดจากการทาย
ผิดหรือทายเกิน เช่น พยากรณ์ว่ามีฝนตกแต่ไม่มีฝนตกจริง CSI จะช่วยในการทดสอบความพอดีของ
ช่วงพยากรณ์เพื ่อไม่ใช ่ช ่วงในการพยากรณ์ โดยจะพิจารณาจากการพยากรณ์เผ ื่อและพยากรณ์
ผิดพลาดร่วมด้วย ซ่ึงผลจากการคำนวณ CSI โดยอาศัยช่วงจากแบบจำลองมาคำนวณนั้นพบว่า ค่า 
CSI_Model มีค่าสูงใกล้เคียง 1 ในหลายเดือน และยังมีค่าสูงกว่า CSI_0.5SD เกือบทุกเดือน ยกเว้น 
ในเดือนกุมภาพันธ์ (0.83) เท่านั้นที่มีค่าเท่ากัน โดยในเดือนมีนาคม CSI_Model มีค่าสูงถึง 1 ซ่ึง
แสดงให้เห็นว่าไม่มีการพยากรณ์พลาด (Misses) และพยากรณ์หลอก (False Alarms) เกิดขึ้นเลย 
นอกจากนี้ยังเห็นได้ชัดว่า CSI_0.5SD จะมีค่าที่ลดลงเม่ือเริ่มเข้าสู่ช่วงฤดูฝนต้ังแต่เดือนมิถุนายนถึ ง
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ตุลาคม และจะมีค่าที่ลดลงทั้ง CSI_Model (0.4) และ CSI_0.5SD (0.38) ในเดือนพฤศจิกายน ซ่ึง
แสดงให้เห็นถึงการพยากรณ์ที่พลาดในช่วงที่มีเหตุการณ์สุดขีดเกิดขึ้น 

1.) ความน่าเช ื ่อถ ือและความคมชัด (Uncertainty and Sharpness) ใช ้เพื ่อประเมิน

คุณภาพของช่วงพยากรณ์ เพ่ือบ่งบอกว่าช่วงพยากรณ์นั้นสามารถใช้งานได้จริงและมีความน่า เชื่อถือ

เพียงใด ซ่ึงประกอบไปด้วย 2 ดัชนี ได้แก่ 

- ความกว้างเฉลี่ยของช่วงพยากรณ์ (Mean Prediction Interval Width) โดยจะพิจารณา

จากค่าเฉลี่ยความกว้างของช่วงที่ได้จากแบบจำลองพยากรณ์ (MPIW_Model) กับความกว้างของช่วง

ที่ได้จากการคำนวณ ±0.5SD (MPIW_0.5SD) โดยช่วงยิ่งแคบยิ่งทำให้การพยากรณ์มีความชัดเจน ทำ

ให้การระบุขอบเขตของปริมาณฝนที่ตกติดต่อกัน 5 วันมีความแคบและชัดเจนขึ้น จากการคำนวณ

พบว่าค่า MPIW_Model ในเดือนกุมภาพันธ์ (0.00) มีนาคม (05.66) และเมษายน (14.07) มีค่า

ความกว้างเฉลี่ยน้อยกว่า MPIW_0.5SD อย่างเห็นได้ชัด ในขณะที่เดือนอ่ืนๆ พบว่าค่า MPIW_0.5SD 

มีค่าน้อยกว่า MPIW_Model โดยมีค่า MPIW_0.5SD ดังนี้ มกราคม (60.83) พฤษภาคม (56.48) 

มิถ ุนายน (50.40) กรกฎาคม (53.04) สิงหาคม (58.34) กันยายน (69.25) ตุลาคม (61.66) 

พฤศจิกายน (39.14) และธันวาคม (81.58) ซ่ึงค่าความกว้างเฉลี่ยของช่วงการพยากรณ์ควรพิจารณา

ร่วมกับค่าดัชนีตัวอ่ืนๆเพ่ือบ่งชี้ถึงช่วงที่ เหมาะสม 

-  ความน่าจะเป็นที ่ เหตุ การณ์จร ิ งจะตกอยู ่ใน ช่วงพยากรณ์ ( Prediction Interval 

Coverage Probability : PICP) โดยจะแสดงถึงความน่าเชื่อถือ (Reliability) ซ่ึงพิจารณาจากร้อยละ

ของจำนวนสถานีทั้งหมดที่มีค่าจริงตกอยู่ในช่วงที่แบบจำลองได้พยากรณ์ไว้ จากการคำนวณพบว่า ค่า

พยากรณ์ที่ได้จากแบบจำลองในแต่ละเดือนมกราคมและมีนาคมสูงถึงร้อยละ 100 และมีค่าสูงเ กิน

ร้อยละ90 เดือนเมษายน (92.54) และตุลาคม (91.89) ซ่ึงแสดงให้เห็นถึงความน่าเชื่อถือที่สูงมากใน

การพยากรณ์ในเดือนดังกล่าว โดยจะมีเพียงเดือนพฤษภาคม (45.95) และพฤศจิกายน (40.63) ที่ มี

ค่าต่ำ



 
 

 

4. สรุปผลการดำเนินการ 

4.1 สรุปผลการดำเนินการ 

การศึกษานี้มีวัตถุประสงค์เพ่ือการพยากรณ์เหตุการณ์ฝนสุดขั้วในประเทศไทย โดยอาศัย
ข้อมูลภูมิอากาศและการคำนวณทางสถิติ ด้วยวิธี Canonical Correlation Analysis (CCA) ผ่าน
โปรแกรม Climate Predictability Tool (CPT) โดยใช้ข ้อมูลอุณหภูมิผิวน้ำทะเล (Sea Surface 
Temperature: SST) จากแบบจำลอง CFSv2 ที่ครอบคลุมบริเวณมหาสมุทรอินเดียและมหา ส มุทร
แปซิฟิกเป็นตัวแปรต้นและใช้ข้อมูลดัชนีภูมิอากาศคือ R35mm และ Rx5dayจากสถานีตรวจอากาศ 
จำนวน 75 สถานีทั่วประเทศไทยเป็นตัวแปรทำนายผล การพยากรณ์ล่วงหน้า 1 เดือน (Lead 1) และ
ใช้ข้อมูลค่าเฉลี่ยภูมิอากาศ (Climatology) ในช่วงปี ค.ศ. 1991–2020 เป็นปีฐาน เพ่ือประเมิน ค่า
ดัชนีฝนสุดขั้วของปี ค.ศ. 2025  

4.1.1 สรุปผลการพยากรณ์ดัชนี R35mm 
จากการวิเคราะห์จำนวนวันที ่มีปริมาณฝนรายวันมากกว่าหร ือเท่ากับ 35 มิลลิเมตร 

(R35mm) ซึ ่งใช ้สะท้อนความถี ่ของเหตุการณ์ฝนตกหนักในแต่ละเดือนผลการพยากรณ์พบว่า 
แบบจำลองสามารถพยากรณ์แนวโน้มของเหตุการณ์ฝนตกหนักในประเทศไทยในปี ค.ศ. 2025 ได้ใน
ระดับปานกลางถึงดี โดยเฉพาะในช่วงฤดูฝนของประเทศไทย (มิถุนายน–ตุลาคม) ทีมี่ค่า Pearson 
correlation อยู่ในช่วงประมาณ 0.66–0.85 ซ่ึงแสดงรูปแบบฤดูกาลที่สอดคล้องกับช่วงฤดูมรสุมของ
ประเทศไทยและพบว่า ในช่วงฤดูแล้งของประเทศไทย เช่น เดือนมกราคมถึงมีนาคม และพฤศจิกายน
ถึงธันวาคม แบบจำลองพยากรณ์ค่า R35mm เป็นศูนย์เป็นส่วนใหญ่และเกือบทุกสถานี ซ่ึงมีความ
สอดคล้องกับฤดูกาลและข้อมูลจากการตรวจวัดจริง (Observe) ที่ในหลายพื ้นที่มีค่าเปน็ศูนย์ 
เนื่องจากโดยทั่วไปแล้วช่วงเวลาดังกล่าวมีปริมาณฝนต่ำและแทบไม่เกิดเหตุการณ์ฝนตกหนัก ดังนั้นจึง
ทำให้ค่าที่แบบจำลองพยากรณ์มีแนวโน้มใกล้ศูนย์ ด้วยเหตุนี้จึงอาจส่งผลให้การประเมินประสิทธิภา พ
ของแบบจำลองในช่วงฤดูแล้งมีข้อจำกัด เนื่องจากไม่มีเหตุการณ์ฝนตกหนักเพียงพอสำ หรับการ
เปรียบเทียบเชิงสถิติ  

เมื ่อพิจารณาค่าตัวชี ้วัดทางสถิติ เช ่น Probability of Detection (POD) และ Critical 
Success Index (CSI) พบว่าค่า POD สูงกว่า 0.80 ในหลายเดือนซ่ึงอยู่ในระดับที่ดีมา ก ขณะที่ค่า 
CSI ส่วนใหญ่อยู่ในช่วง 0.5–0.75 แสดงให้เห็นถึงความสำเร็จของการพยากรณ์ในระดับปานกลางถึง ดี  
ซ่ึงแบบจำลองมีแนวโน้มตรวจจับเหตุการณ์ฝนตกหนักได้ดีขึ้นในช่วงฤดูฝนของประเทศไทย โดยเริ่ม
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ต้ังแต่เดือนพฤษภาคมถึงเดือนตุลาคม ซ่ึงเป็นช่วงที่ประเทศไทยได้รับอิทธิพลจากมรสุมตะวันตกเฉียง
ใต้ โดยจะมีความสัมพันธ์กับความแปรปรวนของอุณหภูมิผิวน้ำทะเลในมหาสมุทรอินเดียและแปซิฟิก 

นอกจากนี้เม่ือพิจารณาผลการพยากรณ์ในลักษณะช่วงค่าพยากรณ์ พบว่าค่า Prediction 
Interval Coverage Probability (PICP) จากแบบจำลองมีค่าอยู่ในระดับค่อนข้างสูงในหลาย เ ดือน 
แสดงให้เห็นว่าค่าที่ ได้จากการตรวจวัดจริงส่วนใหญ่ยังคงตกอยู่ระหว่างช่วงของ ค่า ที่แบบจำลอง
พยากรณ์ไว้ อย ่างไรก็ตามในการพิจารณาค่า PICP นั ้นจำเป็นต้องพิจารณาร่วมกับค่า Mean 
Prediction Interval Width (MPIW) ซ่ึงเป็นค่าที่สะท้อนให้เห็นความกว้างเฉลี่ยของช่วงค่าพยา กรณ์ 
ซึ ่งจากผลการวิเคราะห์พบว่าช ่วงค่าพยากรณ์ของแบบจำลองในบางเดือน นั ้นมีความกว ้า ง
ค่อนข้างมาก ทำให้ค่าที่ได้จากการตรวจวัดจริงมีโอกาสอยู่ภายในช่วงพยากรณ์ได้ง่ายขึ้น ซ่ึงแสดงให้
เห็นว่าแบบจำลองมีความสามารถในการครอบคลุมค่าที่ เกิดขึ้นจริงได้ดี (reliability) แต่กลับมีความ
คมชัดของการพยากรณ์ (sharpness) ในระดับที ่จำกัด เน ื ่องจากช่วงค่าที่ พยากรณ์มีความกวา้ง
ค่อนข้างสูง และเมื ่อเปร ียบเทียบกับช่วงที ่กำหนดโดยค่าทางสถิติอย ่างส่วนเบี่ยงเบนมาตรฐาน 
(climatology ±0.5SD)  พบว่าช่วงดังกล่าวมีความแคบกว่าช่วงพยากรณ์ของแบบจำลองอย่างชั ดเจน 
จึงส่งผลให้ในบางกรณีค่าที่ได้จากการตรวจวัดนั้นอาจไม่อยู่ภายในช่วง ±0.5SD แม้ว่าจะยังอยู่ภายใน
ช่วงการพยากรณ์ของแบบจำลองก็ตาม ดังนั ้น แม้ว ่าช ่วงการพยากรณ์จากแบบจำลองจะมีความ
แม่นยำและคมชัดสูงที่สุดในช่วงฤดูแล้ง แต่การประเมินความแม่นยำในการพยากรณ์ของแบบจำลองก็
ควรพิจารณาควบคู่กันทั้งความสามารถในการครอบคลุมค่าจริงและความกว้างของช่วงพยากร ณ์ที่
เหมาะสม 

นอกจากนี้ยังพบว่าค่าพยากรณ์ R35mm ที่สูงที่สุดมักเกิดขึ้นในช่วงฤดูฝน โดยเฉพาะต้ังแต่
เดือนกรกฎาคมถึงกันยายน และจากเหตุการณ์ฝนตกหนักที่เกิดขึ้นในเดือนพฤศจิกายน ค.ศ. 2025 
ซ่ึงก่อให้เกิดน้ำท่วมหนักในหลายพ้ืนที่ภาคใต้ของประเทศไทย เม่ือเปรียบเทียบผลการพยา กรณ์จาก
แบบจำลองกับข้อมูลตรวจวัดพบว่าแบบจำลองมีแนวโน้มประเมินค่าความรุนแรงของเห ตุการ ณ์ ต่ำ
กว่าความเป็นจริง (Underestimate) ซ่ึงสะท้อนให้เห็นถึงข้อจำกัดของแบบจำลองเชิงสถิ ติในการ
พยากรณ์เหตุการณ์ฝนตกหนักที่ มีความรุนแรงสูงและเกิดขึ้นเฉพาะพ้ืนที่ เนื่องจากปัจจั ยทา งสภาพ
อากาศในช่วงเวลาดังกล่าว 

4.1.2 สรุปผลการพยากรณ์ดัชนี Rx5day 
การพยากรณ์ปริมาณฝนสะสมสูงสุดที่ตกต่อเนื่อง 5 วันติดต่อกัน (Rx5day) ในแต่ละเดือน 

ซ่ึงเป็นดัชนีที่สะท้อนถึงความรุนแรงของฝนตก (intensity) และความต่อเนื่องของเหตุการ ณ์ฝนตก 
(duration) นั้นแสดงให้เห็นความแปรปรวนเชิงพ้ืนที่ท่ีชัดเจน ส่งผลให้การพยากรณ์ Rx5day มีความ
ซับซ้อนมากกว่าการพยากรณ์ดัชนี R35mm โดยจากผลการวิเคราะห์พบว่าผลการพยา กร ณ์ของ
แบบจำลองในการพยากรณ์ Rx5day นั้นมีความแปรปรวนระหว่างในแต่ละเดือนอย่างชัดเจน โดยใน
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บางเดือนของฤดูฝนแบบจำลองสามารถพยากรณ์ค่าดัชนีได้ใกล้เคียงกับค่า ตรวจวัดจริง ในขณะที่ใน
บางเดือนกลับมีค่าพยากรณ์แตกต่างจากค่าที่ตรวจวัดมาก ซ่ึงความแปรปรวนดังกล่าวมีความสั มพันธ์
กับลักษณะและปริมาณฝนในแต่ละฤดูกาลของประเทศไทย โดยเฉพาะในช่วงฤดูแล้ง เช่น เดือน
กุมภาพันธ์และมีนาคม จะพบว่าข้อมูลตรวจวัดในหลายสถานีมีค่าเป็นศูนย์ ส่งผลให้การ คำ นวน
ตัวชี้วัดทางสถิติบางประเภทมีข้อจำกัดหรือไม่สามารถคำนวนได้ เนื่องจากไม่มีเหตุการณ์ฝนตกหนัก
ให้เปรียบเทียบ นอกจากนี้ในช่วงฤดูฝนที่มีการเกิดฝนตกหนักต่อเนื่องในบางพ้ืนที่ เช่น บริเวณภาคใต้
ของประเทศไทย พบว่าค่า Rx5day มีความแปรปรวนค่อนข้างสูง เนื่องจากเหตุการ ณ์ฝนตกหนัก
ต่อเนื่องมักได้รับอิทธิพลจากระบบสภาพอากาศระดับท้องถิ่น เช่น ร่องมรสุม หย่อมความกดอากาศ
ต่ำหรือพายุหมุนเขตร้อนที่พาดผ่านในช่วงดังกล่าว ซ่ึงแบบจำลองเชิงสถิติที่ใช้ตัวแปรทำนายในร ะดับ
ภูมิภาคอาจไม่สามารถแสดงถึงรายละเอียดเชิงลึกของเหตุการณ์เหล่านี้ได้อย่างครบถ้วน โดยเฉพาะ
อย่างยิ่งเหตุการณ์ฝนตกหนักในเดือนพฤศจิกายน ค.ศ. 2025 ซ่ึงส่งผลให้เกิดฝนตกสะสมสูงในหลาย
พ้ืนที่ของภาคใต้ของประเทศไทย แม้ว่าแบบจำลองจะสามารถพยากรณ์ฝนสะสมที่รุงแรงกว่า 100 
มิลลิเมตรได้ในบางสถานี แต่จากการเปรียบเทียบผลการพยากรณ์กับข้อมูลตรวจวัดกลับพบว่า 
แบบจำลองมีแนวโน้มพยากรณ์ค่า Rx5day ต่ำกว่าค่าที่เกิดขึ้นจริง และยังพยากรณ์การเกิดเหตุการณ์
ฝนตกหนักคลาดเคลื่อนในบางสถานี ซ่ึงแสดงให้เห็นถึงข้อจำกัดของแบบจำลองในการพยา กร ณ์
เหตุการณ์ฝนตกหนักต่อเนื ่องที่มีความร ุนแรงสูง รวมทั ้งประสิทธิภาพในการพยากรณ์ที ่มีความ
คลาดเคลื่อนสูง 

4.1.3 การวิเคราะห์ตัวชี้วัดประสิทธิภาพของแบบจำลอง 
การศึกษานี้ได้ใช้ตัวชี้วัดทางสถิติหลายประเภทในการประเมินประสิทธิภาพของผลจากการ

พยากรณ์ เพ่ือหาข้อจำกัดและความเหมาะสมในการพยากรณ์ดัชนีภูอากาศได้แก่ Probability of 
Detection (POD), Critical Success Index (CSI), Prediction Interval Coverage Probability 
(PICP) และ Mean Prediction Interval Width (MPIW)  

โดยค่า POD จะใช้ประเมินความสามารถของแบบจำลองในการตรวจจับเหตุการ ณ์ฝนตก
หนักที่เกิดขึ้นจริง โดยค่าที่สูงนั้นแสดงถึงแบบจำลองสามารถตรวจพบเหตุการณ์ฝนตกหนัก ไ ด้ใน
สัดส่วนที่มาก อย่างไรก็ตาม การพิจารณาค่า POD เพียงอย่างเดียวอาจไม่สามารถสะท้อนความ
แม่นยำของการพยากรณ์ได้ทั้งหมด เนื่องจากค่า POD อาจมีค่าสูงได้แม้ในกรณีที่แบบจำลอง มีการ
พยากรณ์เหตุการณ์เกินจริงหรือพยากรณ์เผื่อ ดังนั้นจึงมีการใช้ค่า CSI เพ่ือประเมินความแม่นยำของ
การพยากรณ์โดยพิจารณาทั ้งเหตุการณ์ที ่ตรวจจับได้ถ ูกต้อง (Hits) เหตุการณ์ที่พยากรณ์พลาด 
(Misses) และการพยากรณ์เกิน (Fals Alarms) ทำให้ค่า CSI ที่สูงจะสามารถสะท้อนถึ งสมดุลที่ ดี
ระหว่างความสามารถในการตรวจจับเหตุการณ์และความถูกต้องของการพยากรณ์ 
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นอกจากตัวชี้วัดเชิงเหตุการณ์แล้ว การศึกษานี้ยังได้ประเมินคุณภาพของช่วง ค่าพยากร ณ์
โดยใช้ค่า PICP ซ่ึงแสดงถึงสัดส่วนร้อยละของค่าที่ตรวจวัดได้จริงที่ตกอยู่ภายในช่วงพยากร ณ์ของ
แบบจำลอง โดยค่า PICP ที่สูงนั้นจะชี้ให้เห็นว่าแบบจำลองสามารถพยากรณ์ได้ครอบคลุมค่าที่ เกิดขึ้น
จริง แต่อย่างไรก็ตาม ในการพิจารณาค่า PICP นั้นจำเป็นต้องพิจารณาควบคู่กับค่า MPIW ซ่ึงแสดงถึง
ความกว้างเฉลี่ยของช่วงค่าพยากรณ์ โดยหากค่า MPIW มีค่ามากเกินไป อาจทำให้ช่วงพยากรณ์กว้าง
จนสามารถครอบคลุมค่าที่เกิดขึ้นจริงได้ง่ายขึ้น ดังนั้นในการประเมินประสิทธิภาพของการพยากร ณ์
เป็นช่วงของแบบจำลองจึงต้องพิจารณาความสมดุลระหว่างความสามารถในการครอบคลุ มค่า ที่
เกิดขึ้นจริงได้ดี ขณะเดียวกันช่วงค่าพยากรณ์ควรมีความแคบเพียงพอที่จะสะท้อนความแ ม่นยำของ
การพยากรณ์ด้วย 

โดยสรุป เม่ือเปรียบเทียบผลการพยากรณ์ของทั้งสองดัชนีพบว่าดัชนี R35mm มีแนวโน้ม
ให้ผลการพยากรณ์ที่แม่นยำและมีเสถียรภาพมากกว่าดัชนี Rx5day เนื่องจากเป็นดัชนี ที่ พิจารณา
ความถี ่ของเหตุการณ์ฝนตกหนักรายวัน ซึ ่งมีความสัมพันธ์ก ับระบบภูมิอากาศในระดับภูมิภาค
มากกว่า ในขณะที่ดัชนี Rx5day นั้นจะสะท้อนทั้งความรุนแรงและความต่อเนื่องของเหตุการณ์ฝนตก
ในช่วงหลายวัน ทำให้ค่าดัชนีมีความแปรปรวนสูงและมีความไวต่อเหตุการณ์ฝนตกหนั กที่เ กิ ดขึ้น
เฉพาะพ้ืนที่ ดังนั้นแม้ว่าข้อมูล SST จากแบบจำลอง CFSv2 จะสามารถสะท้อนสัญญาณของร ะบบ
ภูมิอากาศขนาดใหญ่ได้ในระดับหนึ่ง แต่การพยากรณ์เหตุการณ์ฝนตกหนักต่อเนื่ อง ใน ร ะดับ พ้ืน  
โดยเฉพาะอย่างยิ่งในระดับพ้ืนที่ขนาดเล็กที่ต้องการความละเอียดสูงยังคงเป็นความท้าทาย อย่างยิ่ ง
สำหรับแบบจำลองเชิงสถิติ 

4.2 วิจารณ์ผลการดำเนินงาน 

จากผลการศึกษา การพยากรณ์ดัชนีฝนตกหนักของประเทศไทยในปี ค.ศ.2025 โดยใช้
ว ิธ ีการทางสถิติ CCA ร ่วมกับข้อมูลอุณหภูมิผ ิวน้ำทะเลจากแบบจำลอง CFSv2  แสดงให้เห็นว่า
แบบจำลองสามารถพยากรณ์แนวโน้มของเหตุการณ์ฝนตกหนักในประเทศไทยได้ในระดับหนึ่ง 
อย่างไรก็ตาม ความสามารถของแบบจำลองมีความแตกต่างกันตามประเภทของดัชนี ช่วงฤดูกาล และ
ลักษณะของเหตุการณ์ฝนสุดขั้วซ่ึงสามารถพิจารณาได้ในหลายประเด็น ดังนี้ 

4.2.1 ความสามารถของแบบจำลองในการตรวจจับเหตุการณ์ฝนตกหนัก 
จากผลการวิเคราะห์ค่า POD และ CSI พบว่าแบบจำลองสามารถตรวจจับเหตุการณ์ฝนตก

หนักได้ในระดับปานกลาง โดยเฉพาะในบางช่วงฤดูกาลที่มีการเกิดฝนตกหนักบ่อยครั้ง อย่างฤดูฝน ค่า 
POD ที ่มีค่าค่อนข้างสูงในบางเดือนนั้นแสดงให้เห ็นว่าแบบจำลองสามารถคาดการณ์การเกิด
เหตุการณ์ฝนตกหนักได้ในหลายพ้ืนที่ของประเทศไทย แต่อย่างไรก็ตามค่า CSI ซ่ึงเป็นตัวชี้วัดควา ม
แม่นยำโดยรวมของการพยากรณ์ยังคงอยู่ในระดับปานกลางในหลายช่วงเวลา แสดงให้เห็นว่ าแ ม้
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แบบจำลองจะสามารถพยากรณ์เหตุการณ์ได้ แต่ก็ยังมีข้อจำกัดในการพยากรณ์ตำแหน่งหรือช่วงเวลา
ของเหตุการณ์ฝนตกหนักให้สอดคล้องแม่นยำกับค่าที่ตรวจวัดได้ทั้งหมด ผลดังกล่าวแสดงให้เห็น ถึง
ลักษณะทั่วไปของการพยากรณ์ฝนตกหนัก ซ่ึงเป็นปรากฏการณ์ที่มีความแปรปรวนสูงทั้งใน เชิง พ้ืนที่
และเวลา โดยเฉพาะในเขตร้อนที่การเกิดฝนมักเก่ียวข้องกับกระบวนการพาความร้อนในบรรยากาศ 
(convective) และระบบอุตุน ิยมวิทยาในระดับเมโซสเกล (mesoscale systems) ซึ ่งมีความไม่
แน่นอนสูง 

4.2.2 ความแตกต่างของประสิทธิภาพระหว่างดัชนี R35mm และ Rx5day 
จากผลการศึกษาพบว่าประสิทธิภาพของการพยากรณ์มีความแตกต่างกันร ะหว่ าง ดัชนี 

R35mm และ Rx5day โดยทั่วไปการพยากรณ์ดัชนี R35mm ซ่ึงแสดงถึงความถี่ข องวันที่ มีฝนตก
หนักมีแนวโน้มให้ค่าความสามารถในการพยากรณ์ของแบบจำลองที่มีความเสถียรที่มากกว่า ในขณะที่
ดัชนี Rx5day ซ่ึงแสดงให้เห็นถึงปริมาณฝนสูงสุดสะสมในช่วง 5 วันติดต่อกันนั้นมีควา มแปรปรวน
ของผลการพยากรณ์ส ูงกว่า  ความแตกต่างดังกล่าวอาจเกิดจากลักษณะของตัวแปรที ่ใช ้ในการ
วิเคราะห์ เน ื ่องจากดัชน ี R35mm มักได้ร ับอิทธิพลจากสภาพภูมิอากาศขนาดใหญ่ เช ่น การ
เปลี่ยนแปลงของอุณหภูมิผิวน้ำทะเลและระบบมรสุมและมีความแปรปรวนของข้อมูล ใน ร ะดับ ต่ำ  
ในขณะที่ดัชนี Rx5day สะท้อนเหตุการณ์ฝนที่มีความรุนแรงและความต่อเนื่องสูง ซ่ึงมักเก่ียวข้องกับ
ระบบอุตุนิยมวิทยาเฉพาะพ้ืนที่ เช่น พายุหมุนเขตร้อน ร่องมรสุม หรือการยกตัวของอากาศจากภู มิ
ประเทศ ดังนั้นการใช้ตัวแปร SST เพียงอย่างเดียวอาจไม่สามารถอธิบายความแปรปรวนและกลไก
ของการเกิดเหตุการณ์ฝนที่มีความรุนแรงสูงได้ทั้งหมด การพิจารณาปัจจัยทางสภาพภู มิอา กาศใน
ช่วงเวลาดังกล่าวร่วมด้วยจึงเป็นสิ่งที่ มีความสำคัญ รวมถึงการลดขนาดของ Time Scale ให้สั้นลง
อาจช่วยเพ่ิมความแม่นยำของการพยากรณ์ได้มากขึ้น 

4.2.3 ความแปรปรวนของระบบอากาศต่อความสามารถในการพยากรณ์ดัชนีรายเดือน 
ผลการวิเคราะห์ยังแสดงให้เห็นว่าความสามารถของแบบจำลองมีความแตกต่างกันในแต่ละ

เดือนตามช่วงฤดูกาล โดยในบางเดือนของฤดูฝนแบบจำลองสามารถตรวจจับเหตุการณ์ฝนตกหนั กได้
ดีกว่าบางช่วงของฤดูแล้ง ดังนั้น ในช่วงเดือนที่เป็นฤดูแล้งซ่ึงมีความแปรปรวนต่อเหตุการณ์ฝนรุนแรง
ที่ต่ำ อาจจะเปลี่ยนเป็นการพยากรณ์ดัชนีทางภูมิอากาศตัวอ่ืนแทนที่เหมาะสมและสามารถสะท้อนถึง
ความรุนแรงของความแห้งแล้งในช่วงเวลาดังกล่าวได้แทน นอกจากนี้การเปลี่ยนแปลงในช่วงระหว่าง
ปีของปรากฏการณ์ที่มีอิทธิพลต่อระบบภูมิอากาศในภูมิภาคเอเชียตะวันออกเฉียงใต้ เช่น ระบบลม
มรสุม การแปรปรวนของมหาสมุทรอย่าง El Niño–Southern Oscillation (ENSO) หรือแม้กระทั่ง
การแปรปรวนที่เกิดขึ้นของระบบภูมิอากาศบริเวณมหาสมุทรอินเดีย อย่างปรากฏการณ์ Indian 
Ocean Dipole (IOD) ปรากฏการณ์เหล่านี้ล้วนสามารถส่งผลต่อรูปแบบการกระจายของฝนในระดับ
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ภูมิภาค ซ่ึงอาจส่งผลให้ความสัมพันธ์ระหว่าง SST และปริมาณฝนมีความแตกต่างกันในแต่ละช่ว ง
ฤดูกาล รวมทั้งการผันแปรของรูปแบบการเกิดฝนในแต่ละเดือนด้วย 

4.2.4 ความน่าเชื่อถือของช่วงพยากรณ์ 
การประเมินความน่าเชื่อถือของช่วงพยากรณ์โดยใช้ค่า PICP และ MPIW แสดงให้เห็นว่า

ช่วงค่าพยากรณ์ของแบบจำลองสามารถครอบคลุมค่าที่ ตรวจวัดได้ในสัดส่วนที่เหมาะสมในหลาย
ช่วงเวลา แต่อย่างไรก็ตาม ในบางเดือนพบว่าค่าช่วงพยากรณ์มีความกว้างค่อนข้างมาก ซ่ึงแสดงให้
เห็นถึงความไม่แน่นอนของแบบจำลองในการพยากรณ์เหตุการณ์ฝนสุดขั้ว การที่ค่า MPIW มีความ
กว้างมากในบางช่วงเวลาสามารถตีความได้ว ่าแบบจำลองต้องเพิ่มช ่วงความไม่แน ่นอนของค่า
พยากรณ์เพ่ือให้ครอบคลุมค่าที่ตรวจวัดได้จริง ซ่ึงเป็นลักษณะที่พบได้ทั่วไปในการพยากรณ์เห ตุการณ์
สภาพอากาศสุดขั้ว เนื่องจากเหตุการณ์เหล่านี้ มักเกิดจากปัจจัยหลายประการที่มีความแปรปรวนสูง  
จ ึงเป็นต้องที ่ย ังต้องพิจารณาเพิ ่มเติมถึงความเหมาะสมของช่วงให้ไม่กว้างจนเกินไปแต่ย ังคง
ประสิทธิภาพและความถูกต้องในการพยากรณ์ไว้ได้อยู่ 

4.3 ข้อจำกัดและข้อเสนอแนะ 

แม้ว่าการศึกษานี้จะแสดงให้เห็นถึงศักยภาพของการใช้ วิธีการทางสถิติอย่าง CCA ในการ
พยากรณ์ดัชนีฝนตกหนักของประเทศไทย แต่ยังมีข้อจำกัดหลายประการ ได้แก่ 

1. วิธีการเชิงสถิติ CCA อาศัยความสัมพันธ์ระหว่างตัวแปรทำนายในระดับภูมิภาค ดังนั้นจึง
สามารถสะท้อนอิทธิพลของระบบภูมิอากาศขนาดใหญ่ได้ แต่ยังมีข้อจำกัดในการพยากรณ์เห ตุการ ณ์
ฝนตกหนักที่เกิดจากกระบวนการและสภาพอากาศในระดับพ้ืนที่ 

2. การใช้ตัวแปรทำนายเพียงอุณหภูมิผิวน้ำทะเลอาจไม่เพียงพอสำหรับการอธิ บายควา ม
แปรปรวนของปริมาณฝนทั้งหมด เนื่องจากปริมาณฝนได้รับอิทธิพลจากปัจจัยหลายประการ เช่น การ
ไหลเวียนของลม ความกดอากาศ และความชื้นในบรรยากาศ นอกจากนี้ ปัจจัยจากปรากฏการณ์ที่
สำคัญทางภูมิอากาศที่เกิดขึ้นในแต่ละปีนั้น ล้วนมีอิทธิพลต่อการเกิดฝนในรูปแบบที่แตกต่างกัน ไปใน
ปีนั้นๆ ซ่ึงจะยิ่งเป็นการเพ่ิมความท้าทายและความยากในการพยากรณ์ 

3. แม้ว่าการใช้ข้อมูลตัวแปรต้นจากหลายๆแบบจำลองและจากแหล่งข้อมูลหลา กหลาย
แหล่ง อาจจะช่วยให้การพยากรณ์มีโอกาสเพ่ิมความแม่นยำได้มากขึ้น แต่ข้อจำกัดในเรื่องการเข้าถึ ง
แหล่งข้อมูลที่เปิดให้ใช้บริการโดยไม่คิดมูลค่านั้นยังมีอยู่จำกัดและยังเข้าถึงยาก รวมถึงการแปลข้อมูล
ให้ตรงตามรูปแบบที่ CPT กำหนดนั้น ยังคงเป็นเรื่องที่ยุ่งยากและซับซ้อนพอสมควร 

4. การพยากรณ์ดัชนีภูมิอากาศเพ่ือบ่งชี้ถึงลักษณะของฝนที่ผิดปกติมักมีข้ อจำ กัดในการ
พยากรณ์ช่วงฤดูแล้ง ซ่ึงมักจะมีค่าตรวจวัดและค่าพยากรณ์เป็นศูนย์ ดังนั้น ในช่วงฤดูกาลหรือช่ว ง
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เดือนที่ไม่มีความผันแปรของฝนมากนัก อาจจะต้องพิจารณาถึงการใช้ดัชนีที่มีความเหมาะสมมากกว่า
เข้ามาทดแทน  

5. ดัชน ี Rx5day น ั ้นเป็นการคำนวณปริมาณฝนตกหนักต่อเน ื่อง 5 วัน ซึ ่งอาจจะไม่
ตอบสนองต่อสภาพอากาศที่แท้จริงของประเทศไทย เนื่องจากในการคำนวณนั้นต้องอาศัยวันที่ฝนตก
ติดต่อกัน 5 วัน ซ่ึงในกรณีที่ฝนตกติดต่อกันน้อยกว่า 5 วัน หากเป็นฝนตกหนักก็อาจจะก่อให้ เกิดน้ำ
ท่วมฉับพลันได้ ดังนั้น เพ่ือให้เกิดความเหมาะสมกับบริบทสภาพอากาศและลักษณะการตกของฝน
บริเวณประเทศ ควรมีการทดลองปรับจำนวนวันที่ฝนตกติดต่อกันให้เหมาะสม เช่น ฝนตกติดต่อกัน 3 
หรือ 4 วัน เป็นต้น ซ่ึงอาจจะทำให้มีจำนวนข้อมูลที่ใช้ในการพยากรณ์เพ่ิมขึ้นได้ 

ดังนั้น การศึกษาในอนาคตอาจพิจารณาเปลี่ยนหรือรวมตัวแปรทำนายเพ่ิมเติมตัวอ่ืนๆ ทั้ง
จากบรรยากาศหรือการใช้แบบจำลองหลายแบบร่วมกัน (multi-model ensemble) เพ่ือเพ่ิมความ
แม่นยำของการพยากรณ์และลดความไม่แน่นอนของผลลัพธ์ รวมถึงการใช้วิธีการวัดความถูก ต้องที่ มี
ประสิทธิภาพมากขึ้นนั้น รวมถึงการกำหนดช่วงความเชื่อม่ันที่ยอมรับได้ของการพยากรณ์ อาจจะช่วย
ให้ช่วงของการพยากรณ์นั้นมีความครอบคลุมถึงความถูกต้องในการพยากรณ์ นอกจากนี้ การแยก
พยากรณ์ออกตามลักษณะภูมิอากาศของแต่ละท้องที่ อาจจะช่วยเพ่ิมความถูกต้องและแม่นยำในการ
พยากรณ์ได้
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และผลการตรวจวัดปริมาณฝนสูงสุดท่ีตกต่อเน่ืองกัน 5 วัน 

 

  
 
 
 
 
 
 

 
 

 
 
 
 
 
 



 
 

 

ก.1 ค่าครึ่งหนึ่งของส่วนเบี่ยงเบนมาตรฐาน (±0.5 SD) ครึ่งแรกของ R35mm  

สถานี 
ม.ค. ก.พ. มี.ค. เม.ย. พ.ค. มิ.ย. 

Low Up Low Up Low Up Low Up Low Up Low Up 
แม่ฮ่องสอน 0.00 0.25 0.00 0.00 0.00 0.25 0.13 0.87 0.38 1.35 0.47 1.47 
แม่สะเรียง 0.00 0.00 0.00 0.12 0.00 0.25 0.00 0.59 0.28 1.25 0.05 1.15 
เชียงราย 0.00 0.19 0.00 0.12 0.00 0.40 0.29 0.91 0.70 2.70 0.83 1.90 
พะเยา 0.00 0.19 0.00 0.12 0.00 0.43 0.09 0.77 0.82 1.85 0.21 0.79 
เชียงใหม่ 0.00 0.19 0.00 0.25 0.00 0.30 0.00 0.56 0.37 1.43 0.13 0.81 
ลำปาง 0.00 0.25 0.00 0.00 0.00 0.31 0.12 0.75 0.61 1.86 0.29 1.05 
ลำพูน 0.00 0.19 0.00 0.00 0.00 0.35 0.09 0.77 0.76 1.64 0.24 0.96 
แพร่ 0.00 0.19 0.00 0.19 0.00 0.36 0.28 1.12 0.68 1.92 0.36 1.18 
น่าน 0.00 0.31 0.00 0.25 0.02 0.45 0.30 1.23 0.68 1.72 0.36 1.24 
ท่าวังผา 0.00 0.25 0.00 0.12 0.01 0.53 0.33 1.07 0.42 1.32 0.45 1.61 
อุตรดิตถ์ 0.00 0.00 0.00 0.19 0.00 0.57 0.24 1.09 0.75 2.58 0.83 2.24 
ตาก 0.00 0.00 0.00 0.12 0.00 0.31 0.09 0.71 0.53 1.94 0.21 1.06 
แม่สอด 0.00 0.12 0.00 0.12 0.00 0.25 0.00 0.31 0.36 1.24 0.30 2.03 
เข่ือนภูมิพล 0.00 0.19 0.00 0.12 0.00 0.59 0.17 0.90 0.89 2.31 0.12 1.15 
อุ้มผาง 0.00 0.00 0.00 0.12 0.01 0.53 0.17 1.03 0.54 1.59 0.27 0.99 
พิษณุโลก 0.00 0.00 0.00 0.19 0.00 0.36 0.12 0.94 0.61 2.06 0.65 1.75 
เพชรบูรณ์ 0.00 0.12 0.00 0.25 0.00 0.94 0.09 0.71 0.43 1.57 0.27 0.99 
หล่มสัก 0.00 0.00 0.00 0.30 0.00 0.51 0.00 0.49 0.33 1.07 0.23 1.24 
วิเชียรบุรี 0.00 0.25 0.00 0.12 0.00 0.56 0.47 1.13 0.50 1.37 0.48 1.58 
กำแพงเพชร 0.00 0.00 0.00 0.19 0.09 0.71 0.19 0.81 0.71 2.36 0.58 1.35 
หนองคาย 0.00 0.12 0.00 0.12 0.03 0.64 0.15 0.92 1.08 2.59 1.44 2.82 
เลย 0.00 0.00 0.00 0.12 0.02 0.45 0.29 1.05 0.83 1.90 0.45 1.48 
อุดรธานี 0.00 0.00 0.00 0.30 0.06 0.88 0.05 0.82 0.90 2.03 1.21 2.39 
สกลนคร 0.00 0.00 0.00 0.36 0.00 0.75 0.13 1.07 1.19 2.21 1.49 2.91 
นครพนม 0.00 0.00 0.00 0.19 0.09 0.77 0.36 1.24 1.59 2.95 2.44 5.30 
ขอนแก่น 0.00 0.00 0.00 0.25 0.00 0.49 0.30 1.30 0.58 1.69 0.68 1.79 
มุกดาหาร 0.00 0.00 0.00 0.31 0.07 0.53 0.01 0.79 1.03 2.04 0.87 2.00 
โกสุมพิสัย 0.00 0.12 0.00 0.12 0.10 0.83 0.18 0.95 0.55 1.78 0.84 1.83 
ชัยภูมิ 0.00 0.30 0.00 0.00 0.00 0.57 0.42 1.32 0.64 1.69 0.48 1.45 
ร้อยเอ็ด 0.00 0.19 0.00 0.00 0.01 0.53 0.33 0.94 0.79 1.81 0.88 2.05 

 



 
 

 

ก.1 (ต่อ) ค่าครึ่งหนึ่งของส่วนเบี่ยงเบนมาตรฐาน (±0.5 SD) ครึ่งแรกของ R35mm  
อุบลราชธานี 0.00 0.00 0.00 0.19 0.00 0.44 0.20 0.93 1.19 2.41 1.08 2.59 
นครราชสีมา 0.00 0.12 0.00 0.19 0.00 0.55 0.08 0.98 0.66 1.68 0.42 1.38 
สุรินทร์ 0.00 0.19 0.00 0.12 0.00 0.95 0.20 0.93 1.12 2.21 0.87 2.00 
ท่าตูม 0.00 0.12 0.00 0.19 0.00 0.61 0.33 0.94 0.71 1.82 0.96 2.04 
นางรอง 0.00 0.12 0.00 0.31 0.03 0.64 0.17 1.03 0.85 1.81 0.15 1.12 
นครสวรรค์ 0.00 0.00 0.00 0.25 0.00 0.52 0.21 0.99 0.70 1.90 0.44 1.42 
ชัยนาท 0.00 0.00 0.00 0.19 0.00 0.44 0.17 1.10 0.38 1.35 0.33 1.07 
สุพรรณบุรี 0.00 0.12 0.00 0.12 0.00 0.36 0.12 0.61 0.40 1.34 0.15 0.78 
ลพบุรี 0.00 0.19 0.00 0.12 0.00 0.44 0.28 1.12 0.52 1.35 0.24 0.96 
บัวชุม 0.00 0.25 0.00 0.12 0.00 0.44 0.08 0.85 0.34 1.20 0.42 1.32 
กาญจนบุรี 0.00 0.00 0.00 0.25 0.00 0.73 0.11 0.89 0.52 1.75 0.13 0.87 
ทองผาภูมิ 0.00 0.00 0.00 0.19 0.03 0.64 0.27 0.99 0.59 1.81 0.61 1.92 
กรุงเทพมหานคร 0.00 0.44 0.00 0.40 0.08 0.85 0.30 1.17 1.01 2.59 0.64 2.09 
บางนา 0.00 0.49 0.00 0.40 0.00 0.36 0.27 1.46 0.82 2.04 0.81 2.26 
สนามบิน 
ดอนเมือง 

0.00 0.30 0.00 0.12 0.03 0.57 0.32 1.34 1.14 2.53 0.90 2.30 

ปราจีนบุรี 0.00 0.12 0.00 0.12 0.12 0.68 0.40 1.20 1.04 2.23 0.82 2.25 
กบินทร์บุรี 0.00 0.35 0.00 0.19 0.08 0.85 0.23 1.30 0.35 1.39 0.53 1.53 
อรัญประเทศ 0.00 0.12 0.00 0.63 0.20 0.93 0.31 1.02 0.25 1.29 0.42 1.32 
ชลบุรี 0.00 0.19 0.00 0.12 0.00 0.66 0.21 0.79 0.50 1.64 0.34 1.33 
เกาะสีชัง 0.00 0.35 0.00 0.35 0.00 0.65 0.14 1.20 0.30 1.17 0.34 1.46 
พัทยา 0.00 0.25 0.00 0.19 0.06 0.67 0.13 0.81 0.32 1.28 0.48 1.39 
สัตหีบ 0.00 0.35 0.00 0.12 0.06 0.74 0.40 1.27 0.56 1.91 0.45 1.75 
ระยอง 0.00 0.40 0.00 0.44 0.19 1.15 0.38 1.15 0.90 2.50 0.67 1.80 
จันทบุรี 0.00 0.44 0.00 0.36 0.38 1.15 0.50 1.64 2.32 4.55 3.67 5.59 
คลองใหญ่ 0.06 0.67 0.19 1.08 0.76 1.64 0.79 2.07 2.51 4.62 6.40 8.73 
เพชรบุรี 0.00 0.40 0.00 0.00 0.00 0.86 0.00 0.49 0.19 0.87 0.00 0.44 
ประจวบคีรีขันธ์ 0.00 0.52 0.00 0.25 0.05 1.41 0.09 0.77 0.00 1.11 0.03 0.57 
หัวหิน 0.00 0.36 0.00 0.25 0.00 0.99 0.09 0.77 0.04 0.76 0.06 0.74 
ชุมพร 0.16 1.38 0.06 0.74 0.17 1.76 0.24 1.22 0.39 1.41 0.34 1.20 
สุราษฎร์ธานี 0.01 0.73 0.00 0.19 0.00 0.90 0.03 0.57 0.19 1.21 0.27 1.07 
เกาะสมุย 0.12 1.35 0.05 0.95 0.00 1.69 0.10 0.83 0.31 1.42 0.44 1.30 

 



 
 

 

ก.1 (ต่อ) ค่าครึ่งหนึ่งของส่วนเบี่ยงเบนมาตรฐาน (±0.5 SD) ครึ่งแรกของ R35mm  
นครศรีธรรมราช 0.64 3.29 0.08 0.98 0.03 1.90 0.20 1.33 0.54 1.33 0.34 1.20 
พัทลุง 0.43 2.57 0.03 1.04 0.10 1.97 0.43 1.57 0.06 0.67 0.03 0.64 
สงขลา 0.31 1.76 0.00 0.49 0.00 1.30 0.10 1.10 0.25 0.82 0.17 1.10 
หาดใหญ่ 0.21 1.26 0.00 0.61 0.21 1.13 0.35 1.05 0.25 1.02 0.34 1.46 
ปัตตานี 0.00 1.42 0.00 0.65 0.09 0.71 0.15 1.18 0.42 1.52 0.15 1.05 
ยะลา 0.20 1.66 0.00 0.76 0.36 1.50 0.55 2.11 0.98 2.42 0.56 1.97 
นราธิวาส 0.39 2.48 0.00 0.94 0.39 1.87 0.30 1.30 0.58 1.69 0.43 1.57 
ระนอง 0.00 0.72 0.00 0.19 0.03 1.10 0.42 1.98 3.19 5.95 5.01 8.06 
ตะก่ัวป่า 0.01 0.79 0.00 0.40 0.40 1.60 0.71 2.29 2.29 4.45 2.95 5.31 
ภูเก็ต 0.00 0.76 0.00 0.25 0.09 0.91 0.49 1.51 0.95 2.25 1.14 2.53 
สนามบินภูเก็ต 0.00 0.60 0.00 0.31 0.28 1.52 0.54 1.59 1.47 3.06 1.88 3.92 
เกาะลันตา 0.00 0.35 0.02 0.45 0.05 1.21 0.27 1.33 0.98 2.55 1.63 3.24 
ตรัง 0.00 0.61 0.00 0.36 0.23 1.44 0.62 1.71 0.90 2.03 0.88 1.92 
สตูล 0.00 0.31 0.03 0.57 0.40 1.34 0.98 2.35 1.18 2.42 0.73 1.94 

ก.1 ค่าครึ่งหนึ่งของส่วนเบี่ยงเบนมาตรฐาน (±0.5 SD) ครึ่งหลังของ R35mm  

สถานี 
ก.ค. ส.ค. ก.ย. ต.ค. พ.ย. ธ.ค. 

Low Up Low Up Low Up Low Up Low Up Low Up 
แม่ฮ่องสอน 0.52 1.41 1.05 2.15 0.65 1.95 0.28 1.19 0.00 0.56 0.00 0.12 
แม่สะเรียง 0.19 1.01 0.40 1.34 0.54 1.33 0.21 0.99 0.00 0.19 0.00 0.12 
เชียงราย 1.69 3.04 2.54 4.19 1.49 3.51 0.52 1.35 0.02 0.45 0.00 0.36 
พะเยา 0.17 1.10 0.92 2.28 0.87 2.00 0.46 1.21 0.00 0.49 0.00 0.40 
เชียงใหม่ 0.23 1.04 0.45 1.75 0.68 1.79 0.40 1.27 0.00 0.43 0.00 0.39 
ลำปาง 0.19 1.01 0.52 1.75 0.88 1.99 0.17 0.90 0.00 0.19 0.00 0.25 
ลำพูน 0.44 1.36 0.26 1.80 1.00 2.07 0.30 1.10 0.00 0.40 0.00 0.12 
แพร่ 0.59 1.48 0.82 1.85 0.53 1.61 0.01 0.53 0.00 0.40 0.00 0.30 
น่าน 0.87 2.13 1.32 3.21 0.98 2.22 0.00 0.36 0.00 0.30 0.00 0.25 
ท่าวังผา 1.73 3.00 1.93 3.00 1.12 2.68 0.12 0.61 0.00 0.25 0.00 0.40 
อุตรดิตถ์ 0.54 1.59 1.56 2.97 1.30 2.77 0.22 1.18 0.00 0.25 0.00 0.12 
ตาก 0.00 0.65 0.12 0.75 1.18 2.29 0.93 2.33 0.00 0.49 0.00 0.12 
แม่สอด 1.36 3.51 1.44 3.10 0.61 1.86 0.19 0.81 0.00 0.25 0.00 0.12 
เข่ือนภูมิพล 0.00 0.19 0.42 1.38 1.38 2.68 0.85 2.02 0.00 0.46 0.00 0.19 
อุ้มผาง 0.24 1.42 0.36 1.10 0.82 2.04 0.30 1.17 0.00 0.42 0.00 0.25 
พิษณุโลก 0.53 1.53 1.10 2.43 1.57 2.70 0.33 1.40 0.02 0.45 0.00 0.31 



 
 

 

ก.1 (ต่อ) ค่าครึ่งหนึ่งของส่วนเบี่ยงเบนมาตรฐาน (±0.5 SD) ครึ่งหลังของ R35mm 

เพชรบูรณ์ 0.23 0.91 0.56 1.77 0.74 2.12 0.06 0.67 0.00 0.12 0.00 0.19 
หล่มสัก 0.18 0.75 0.73 2.00 0.79 1.95 0.00 0.75 0.00 0.12 0.00 0.00 
วิเชียรบุรี 0.58 1.76 1.30 2.23 1.05 2.48 0.31 1.49 0.00 0.36 0.00 0.19 
กำแพงเพชร 0.65 1.75 0.53 1.53 1.60 2.94 0.71 1.89 0.00 0.43 0.00 0.19 
หนองคาย 1.69 3.31 1.79 3.88 1.60 3.34 0.40 1.27 0.00 0.19 0.00 0.19 
เลย 0.35 1.39 0.60 2.07 1.04 2.49 0.34 1.20 0.00 0.19 0.00 0.25 
อุดรธานี 0.94 2.26 1.54 3.26 1.34 2.93 0.21 1.26 0.00 0.25 0.00 0.12 
สกลนคร 2.04 3.96 2.10 3.43 1.18 2.75 0.03 0.70 0.00 0.37 0.00 0.12 
นครพนม 4.19 6.21 3.93 6.47 1.45 3.48 0.08 0.98 0.00 0.00 0.00 0.00 
ขอนแก่น 0.56 1.57 1.01 2.26 1.19 2.48 0.36 1.18 0.00 0.40 0.00 0.12 
มุกดาหาร 1.32 3.21 1.96 4.04 1.06 2.67 0.02 0.84 0.00 0.19 0.00 0.00 
โกสุมพิสัย 0.80 1.93 1.42 2.85 1.47 3.00 0.19 1.08 0.00 0.12 0.00 0.00 
ชัยภูมิ 0.28 1.12 1.18 2.62 1.21 2.52 0.42 1.25 0.00 0.25 0.00 0.19 
ร้อยเอ็ด 0.82 2.25 1.37 2.63 1.32 2.68 0.36 1.24 0.00 0.12 0.00 0.00 
อุบลราชธานี 1.49 3.31 1.48 2.85 1.78 3.55 0.38 1.29 0.00 0.44 0.00 0.12 
นครราชสีมา 0.30 1.17 0.85 2.08 1.15 2.45 0.44 1.42 0.00 0.25 0.00 0.00 
สุรินทร์ 0.98 2.02 1.34 2.80 1.33 3.14 0.40 1.20 0.00 0.36 0.00 0.00 
ท่าตูม 1.04 2.23 1.27 2.53 1.22 2.45 0.31 1.49 0.00 0.19 0.00 0.00 
นางรอง 0.46 1.34 0.83 1.90 1.56 2.44 0.54 1.39 0.00 0.36 0.00 0.00 
นครสวรรค์ 0.40 1.20 0.71 1.89 1.14 2.59 0.50 1.90 0.00 0.19 0.00 0.00 
ชัยนาท 0.12 0.94 0.19 1.08 1.11 2.55 0.52 1.68 0.00 0.31 0.00 0.12 
สุพรรณบุรี 0.21 1.13 0.23 1.24 0.89 2.45 0.78 2.28 0.06 0.67 0.00 0.12 
ลพบุรี 0.07 0.80 0.57 1.50 1.54 3.06 0.50 1.43 0.00 0.44 0.00 0.00 
บัวชุม 0.12 0.94 0.96 1.97 1.32 2.75 0.73 1.81 0.00 0.25 0.00 0.12 
กาญจนบุรี 0.12 0.68 0.15 0.78 0.91 2.36 0.97 2.37 0.03 0.57 0.00 0.12 
ทองผาภูมิ 1.31 3.56 1.21 2.79 0.74 1.93 0.39 1.75 0.00 0.19 0.00 0.00 
กรุงเทพมหานคร 0.71 1.75 0.74 2.39 2.11 3.82 1.87 2.93 0.00 0.49 0.00 0.12 
บางนา 0.54 1.66 1.06 2.67 2.17 4.10 1.63 3.03 0.06 0.61 0.00 0.19 
สนามบิน 
ดอนเมือง 

0.46 1.41 0.70 1.77 1.72 3.08 0.80 1.86 0.00 0.44 0.00 0.19 

ปราจีนบุรี 1.29 2.51 2.15 3.99 2.39 4.27 0.48 1.45 0.00 0.46 0.00 0.00 
กบินทร์บุรี 1.28 2.52 1.12 2.35 1.72 3.22 0.52 1.68 0.00 0.30 0.00 0.12 
อรัญประเทศ 0.53 1.47 0.62 1.98 1.05 2.68 0.73 1.81 0.00 0.36 0.00 0.00 
ชลบุรี 0.27 1.33 0.33 1.40 1.73 3.34 0.72 2.02 0.00 0.19 0.00 0.00 



 
 

 

ก.1 (ต่อ) ค่าครึ่งหนึ่งของส่วนเบี่ยงเบนมาตรฐาน (±0.5 SD) ครึ่งหลังของ R35mm 

 

 

 

 

เกาะสีชัง 0.21 1.06 0.25 1.29 0.97 2.63 0.87 2.33 0.00 0.49 0.00 0.12 
พัทยา 0.10 0.83 0.00 0.86 0.85 2.28 1.01 2.26 0.09 0.57 0.00 0.19 
สัตหีบ 0.10 0.96 0.00 0.71 1.08 2.46 1.42 2.85 0.08 0.85 0.00 0.00 
ระยอง 0.69 2.11 0.40 1.34 1.69 3.04 0.85 2.02 0.00 0.49 0.00 0.12 
จันทบุรี 3.78 5.96 3.43 5.30 3.86 6.40 1.21 2.65 0.06 0.61 0.00 0.00 
คลองใหญ่ 8.12 11.6 7.29 10.5 5.41 9.39 1.69 3.91 0.00 1.02 0.00 0.31 
เพชรบุรี 0.00 0.40 0.12 0.75 0.38 1.29 1.32 2.95 0.03 0.70 0.00 0.00 
ประจวบคีรีขันธ์ 0.13 0.87 0.00 0.49 0.19 0.87 0.82 2.32 0.48 1.45 0.00 0.36 
หัวหิน 0.09 0.71 0.00 0.31 0.24 1.09 1.08 3.12 0.06 0.88 0.00 0.12 
ชุมพร 0.29 1.64 0.07 1.26 0.19 1.15 1.08 2.32 1.87 3.66 0.72 2.02 
สุราษฎร์ธานี 0.12 0.94 0.00 1.02 0.24 1.09 0.30 1.83 0.59 2.61 0.13 1.41 
เกาะสมุย 0.19 0.81 0.01 0.73 0.23 0.91 1.24 3.10 2.25 4.55 1.39 3.55 
นครศรีธรรมราช 0.15 0.92 0.46 1.28 0.32 1.28 1.56 2.91 4.24 6.96 3.39 5.81 
พัทลุง 0.16 0.98 0.03 0.64 0.12 1.02 1.23 2.44 3.70 6.37 2.70 5.56 
สงขลา 0.18 0.75 0.42 1.38 0.19 1.41 1.65 2.95 3.33 6.34 2.46 5.41 
หาดใหญ่ 0.06 1.00 0.23 1.04 0.24 1.42 0.62 2.04 1.34 3.73 1.35 3.45 
ปัตตานี 0.26 0.94 0.36 1.50 0.28 1.12 1.15 2.45 1.77 4.09 2.28 4.79 
ยะลา 0.68 1.92 0.67 1.99 0.77 1.96 1.39 2.75 2.01 4.26 3.15 5.39 
นราธิวาส 0.08 1.05 0.77 1.90 0.79 2.15 1.68 3.06 3.76 6.51 3.75 7.18 
ระนอง 5.72 9.01 5.98 8.95 5.54 8.19 2.45 4.82 0.21 1.06 0.03 0.64 
ตะก่ัวป่า 2.95 5.11 3.90 6.36 4.84 7.96 3.63 6.83 0.89 2.85 0.00 0.69 
ภูเก็ต 0.91 2.29 1.43 3.04 2.16 3.84 1.84 3.49 0.73 1.87 0.01 0.73 
สนามบินภูเก็ต 1.18 2.49 2.55 4.25 2.64 4.43 2.17 3.97 0.86 2.27 0.08 0.85 
เกาะลันตา 1.66 3.14 2.30 4.36 1.80 3.20 1.62 3.18 0.47 1.47 0.00 0.56 
ตรัง 1.30 2.83 1.54 3.00 1.35 2.79 1.43 2.90 1.08 2.59 0.36 1.64 
สตูล 1.12 2.68 1.53 2.87 2.08 3.46 1.93 3.47 0.77 2.63 0.16 1.24 



 
 

 

ก.2 ผลการตรวจวัดจำนวนวันที่ฝนเกิน 35 มม. (วัน) 
สถานี ม.ค. ก.พ. มี.ค. เม.ย. พ.ค. มิ.ย. ก.ค. ส.ค. ก.ย. ต.ค. พ.ย. ธ.ค. 

แม่ฮ่องสอน 0 0 0 0 4 0 4 2 0 0 0 0 
แม่สะเรียง 0 0 0 0 0 0 1 0 2 1 0 0 
เชียงราย 0 0 0 1 3 3 6 3 1 0 1 0 
พะเยา 0 0 0 1 1 0 3 1 0 1 1 0 
เชียงใหม่ 0 0 0 1 4 1 0 1 1 0 2 0 
ลำปาง 0 0 0 0 2 0 0 1 2 0 0 0 
ลำพูน 0 0 0 0 3 0 0 3 2 0 1 0 
แพร่ 0 0 0 1 5 1 0 3 2 1 1 0 
น่าน 0 0 0 1 1 0 5 1 4 1 0 0 
ท่าวังผา 0 0 0 3 1 1 5 0 1 1 0 0 
อุตรดิตถ์ 0 0 0 1 4 2 1 3 2 1 1 0 
ตาก 0 0 0 1 2 1 0 2 2 2 2 0 
แม่สอด 0 0 0 2 2 1 5 3 0 1 1 0 
เข่ือนภูมิพล 0 1 0 1 3 0 0 2 2 0 3 0 
อุ้มผาง 0 0 0 1 0 0 2 0 3 0 0 0 
พิษณุโลก 0 0 0 0 0 2 1 3 6 1 1 0 
เพชรบูรณ์ 0 0 0 1 2 0 0 3 0 0 0 0 
หล่มสัก 0 0 0 1 1 0 0 1 1 0 0 0 
วิเชียรบุรี 0 0 0 3 2 0 0 3 2 2 1 0 
กำแพงเพชร 0 0 0 0 5 0 0 4 2 1 3 0 
หนองคาย 0 1 0 0 3 4 6 3 3 0 0 1 
เลย 0 0 0 1 4 1 1 5 3 2 0 0 
อุดรธานี 0 0 1 0 4 3 3 2 3 2 0 0 
สกลนคร 0 0 0 1 3 5 3 2 2 0 0 0 
นครพนม 0 0 0 1 1 1 4 3 1 0 0 0 
ขอนแก่น 0 0 0 0 2 2 0 3 2 0 0 0 
มุกดาหาร 0 0 0 0 1 3 2 3 2 0 0 0 
โกสุมพิสัย 0 0 0 0 5 4 1 1 2 0 1 0 
ชัยภูมิ 0 0 1 0 0 0 0 1 3 0 1 0 
ร้อยเอ็ด 0 0 0 0 4 2 1 1 1 0 0 0 
อุบลราชธานี 0 0 0 0 3 1 2 3 5 0 0 0 
นครราชสีมา 0 0 1 0 2 2 0 1 2 1 0 0 



 
 

 

ก.2 (ต่อ) ผลการตรวจวัดจำนวนวันที่ฝนเกิน 35 มม. (วัน) 
สุรินทร์ 0 0 1 0 2 2 0 0 4 0 1 0 
ท่าตูม 0 0 0 0 1 2 0 0 0 0 0 0 
นางรอง 0 0 1 0 3 1 1 1 2 1 1 0 
นครสวรรค์ 0 0 0 1 4 0 0 1 4 3 1 0 
ชัยนาท 0 0 0 0 2 0 0 1 1 0 1 0 
สุพรรณบุรี 0 0 0 0 3 0 0 1 2 1 3 0 
ลพบุรี 0 0 0 0 2 0 1 1 1 0 3 0 
บัวชุม 0 0 0 2 2 1 2 2 3 0 2 0 
กาญจนบุรี 0 0 0 1 2 0 0 1 1 0 0 0 
ทองผาภูมิ 0 0 0 3 1 1 3 1 2 0 0 0 
กรุงเทพมหานคร 0 0 0 1 2 0 1 0 1 3 4 0 
บางนา 0 0 0 2 3 1 3 3 4 1 4 0 
สนามบิน 
ดอนเมือง 

0 0 0 0 2 0 2 0 0 0 1 0 

ปราจีนบุรี 0 0 1 1 3 2 1 1 4 0 0 0 
กบินทร์บุรี 0 0 0 0 1 1 0 3 2 1 0 0 
อรัญประเทศ 0 0 0 1 2 1 1 1 1 2 0 0 
ชลบุรี 0 0 1 0 3 1 1 1 3 1 1 0 
เกาะสีชัง 0 0 0 0 1 0 0 0 1 0 1 0 
พัทยา 0 0 1 0 2 0 1 0 1 3 1 0 
สัตหีบ 0 0 0 0 3 0 0 1 3 1 1 0 
ระยอง 0 1 1 1 4 0 0 2 3 1 1 0 
จันทบุรี 0 0 1 1 3 5 5 4 9 1 0 0 
คลองใหญ่ 0 0 3 1 4 11 10 10 8 0 1 0 
เพชรบุรี 0 0 0 0 1 0 0 0 1 1 0 0 
ประจวบคีรีขันธ์ 0 0 0 1 1 0 0 0 1 1 1 0 
หัวหิน 0 0 0 1 1 0 0 0 0 1 0 0 
ชุมพร 0 2 0 1 2 1 0 1 0 2 1 1 
สุราษฎร์ธานี 0 1 0 0 0 1 0 0 0 1 1 1 
เกาะสมุย 1 2 1 0 1 0 0 0 0 5 2 3 
นครศรีธรรมราช 3 1 0 2 2 0 0 2 2 2 6 2 
พัทลุง 0 2 1 0 1 0 0 1 0 1 10 2 
สงขลา 1 1 1 1 1 1 1 1 0 2 7 4 



 
 

 

ก.2 (ต่อ) ผลการตรวจวัดจำนวนวันที่ฝนเกิน 35 มม. (วัน) 
หาดใหญ่ 1 1 0 2 1 1 0 0 0 0 8 1 
ปัตตานี 1 1 1 1 1 0 0 0 2 1 10 0 
ยะลา 1 1 1 0 4 0 0 4 3 2 9 1 
นราธิวาส 3 0 0 0 2 0 0 0 0 2 8 3 
ระนอง 0 1 0 2 2 11 4 10 5 3 1 0 
ตะก่ัวป่า 0 0 0 4 6 4 3 4 7 7 2 0 
ภูเก็ต 0 0 0 3 4 5 0 3 1 5 1 1 
สนามบินภูเก็ต 0 0 0 1 4 5 1 5 4 9 1 0 
เกาะลันตา 0 0 0 2 3 2 1 5 4 2 4 0 
ตรัง 0 1 0 1 5 0 1 0 1 1 6 0 
สตูล 1 0 0 1 3 3 1 2 2 2 5 0 

 

 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 



 
 

 

ก.3 ค่าครึ่งหนึ่งของส่วนเบี่ยงเบนมาตรฐาน (±0.5 SD) ครึ่งแรกของ Rx5day  

สถานี 
ม.ค. ก.พ. มี.ค. เม.ย. พ.ค. มิ.ย. 

Low Up Low Up Low Up Low Up Low Up Low Up 
แม่ฮ่องสอน 0 0 0 0 0 0 0 12 16 59 41 83 
แม่สะเรียง 0 0 0 0 0 9 0 5 18 63 55 91 
เชียงราย 0 0 0 12 0 16 0 32 15 80 25 93 
พะเยา 0 0 0 3 0 32 0 24 14 58 1 33 
เชียงใหม่ 0 0 0 0 0 25 0 22 8 53 7 38 
ลำปาง 0 0 0 0 0 11 0 12 8 65 5 47 
ลำพูน 0 0 0 0 0 6 0 10 9 62 3 40 
แพร่ 0 0 0 0 0 28 0 25 3 57 9 66 
น่าน 0 0 0 0 0 9 0 18 5 66 3 57 
ท่าวังผา 0 0 0 0 0 11 0 15 11 56 22 84 
อุตรดิตถ์ 0 0 0 0 0 0 0 15 17 117 16 102 
ตาก 0 0 0 0 0 5 0 6 11 87 15 52 
แม่สอด 0 0 0 0 0 14 0 6 18 81 63 144 
เข่ือนภูมิพล 0 0 0 4 0 17 0 0 22 112 9 59 
อุ้มผาง 0 0 0 3 0 18 0 31 26 79 42 81 
พิษณุโลก 0 0 0 0 0 4 0 0 2 49 9 68 
เพชรบูรณ์ 0 0 0 0 0 5 0 8 11 58 13 60 
หล่มสัก 0 0 0 0 0 16 0 22 6 58 2 27 
วิเชียรบุรี 0 0 0 0 0 20 0 13 1 42 5 47 
กำแพงเพชร 0 0 0 0 0 0 0 9 8 88 10 54 
หนองคาย 0 0 0 5 0 9 0 21 23 88 58 126 
เลย 0 0 0 4 0 8 0 21 12 81 7 77 
อุดรธานี 0 0 0 0 0 5 0 14 12 61 42 109 
สกลนคร 0 0 0 0 0 0 0 8 18 76 38 106 
นครพนม 0 2 0 10 0 0 0 15 24 96 87 172 
ขอนแก่น 0 0 0 0 0 0 0 17 4 45 2 40 
มุกดาหาร 0 0 0 0 0 0 0 18 9 66 24 72 
โกสุมพิสัย 0 0 0 0 0 0 0 27 0 44 5 59 
ชัยภูมิ 0 0 0 0 0 8 0 9 3 51 0 33 
ร้อยเอ็ด 0 0 0 0 0 0 0 7 9 57 5 77 
อุบลราชธานี 0 0 0 0 0 0 0 8 12 76 22 100 



 
 

 

ก.3 (ต่อ) ค่าครึ่งหนึ่งของส่วนเบี่ยงเบนมาตรฐาน (±0.5 SD) ครึ่งแรกของ Rx5day 

นครราชสีมา 0 0 0 0 0 10 0 18 5 44 0 30 
สุรินทร์ 0 0 0 0 0 6 0 12 4 45 2 67 
ท่าตูม 0 0 0 0 0 0 0 28 3 52 8 66 
นางรอง 0 0 0 0 0 0 0 0 0 40 0 49 
นครสวรรค์ 0 0 0 0 0 0 0 0 0 57 0 30 
ชัยนาท 0 0 0 0 0 6 0 7 0 33 0 25 
สุพรรณบุรี 0 0 0 0 0 9 0 0 0 23 0 21 
ลพบุรี 0 0 0 0 0 9 0 9 2 39 0 18 
บัวชุม 0 0 0 0 0 0 0 0 0 30 0 37 
กาญจนบุรี 0 0 0 0 0 10 0 18 1 56 0 23 
ทองผาภูมิ 0 0 0 0 0 12 0 29 31 99 79 124 
กรุงเทพมหานคร 0 0 0 0 0 11 0 33 17 84 3 45 
บางนา 0 0 0 7 0 6 0 39 8 68 0 52 
สนามบิน 
ดอนเมือง 

0 0 0 0 0 9 0 16 12 75 0 53 

ปราจีนบุรี 0 0 0 0 0 0 0 11 14 82 30 100 
กบินทร์บุรี 0 0 0 0 0 0 0 4 18 74 27 75 
อรัญประเทศ 0 0 0 2 0 0 0 14 1 44 14 58 
ชลบุรี 0 0 0 0 0 9 0 5 8 49 10 51 
เกาะสีชัง 0 0 0 0 0 14 0 40 1 58 0 36 
พัทยา 0 0 0 0 0 20 0 23 4 43 0 33 
สัตหีบ 0 24 0 0 0 21 0 36 12 95 3 63 
ระยอง 0 20 0 7 0 39 0 17 22 106 13 84 
จันทบุรี 0 9 0 0 0 0 5 57 98 188 156 238 
คลองใหญ่ 0 0 0 5 0 34 22 81 114 211 297 388 
เพชรบุรี 0 0 0 0 0 29 0 6 0 34 0 15 
ประจวบคีรีขันธ์ 0 50 0 10 0 47 0 26 0 77 6 40 
หัวหิน 0 0 0 0 0 55 0 0 0 67 0 18 
ชุมพร 0 59 0 22 0 104 0 52 20 99 29 88 
สุราษฎร์ธานี 0 28 0 0 0 96 0 94 14 64 0 45 
เกาะสมุย 0 70 0 26 0 166 0 112 4 47 5 46 
นครศรีธรรมราช 23 240 0 54 0 145 0 130 21 67 3 39 
พัทลุง 17 160 0 45 0 102 1 79 0 32 0 26 



 
 

 

ก.3 (ต่อ) ค่าครึ่งหนึ่งของส่วนเบี่ยงเบนมาตรฐาน (±0.5 SD) ครึ่งแรกของ Rx5day 

สงขลา 20 113 0 21 0 47 0 53 0 41 0 36 
หาดใหญ่ 7 65 0 26 0 24 0 30 0 27 0 15 
ปัตตานี 1 78 0 13 0 33 0 25 0 23 4 35 
ยะลา 21 118 0 49 0 49 0 60 0 36 0 23 
นราธิวาส 14 178 0 27 0 125 0 93 0 23 0 28 
ระนอง 0 48 0 0 0 37 0 53 145 255 237 348 
ตะก่ัวป่า 0 17 0 8 5 82 22 91 119 228 146 248 
ภูเก็ต 0 32 0 0 0 39 0 49 38 100 65 138 
สนามบินภูเก็ต 0 25 0 13 0 74 0 78 77 141 87 182 
เกาะลันตา 0 28 0 0 0 42 2 55 31 97 50 124 
ตรัง 0 29 0 0 0 44 1 67 27 105 34 103 
สตูล 0 17 0 29 0 49 14 77 42 99 12 76 

ก.3 (ต่อ) ค่าครึ่งหนึ่งของส่วนเบี่ยงเบนมาตรฐาน (±0.5 SD) ครึ่งหลังของ Rx5day 

สถานี 
ก.ค. ส.ค. ก.ย. ต.ค. พ.ย. ธ.ค. 

Up Low Up Low Up Low Up Low Up Low Up Low 
แม่ฮ่องสอน 50 84 56 96 35 86 0 28 0 3 0 0 
แม่สะเรียง 58 89 59 92 37 81 4 42 0 5 0 0 
เชียงราย 84 138 73 139 72 141 4 51 0 4 0 0 
พะเยา 13 57 20 61 42 115 0 43 0 4 0 0 
เชียงใหม่ 10 45 30 82 38 86 0 33 0 7 0 0 
ลำปาง 4 27 26 79 36 97 0 32 0 14 0 0 
ลำพูน 0 28 7 51 45 100 0 29 0 6 0 0 
แพร่ 12 60 33 104 29 93 0 36 0 0 0 0 
น่าน 14 76 51 121 25 90 0 10 0 0 0 0 
ท่าวังผา 59 113 85 142 28 99 0 27 0 0 0 0 
อุตรดิตถ์ 23 80 52 117 26 97 0 49 0 14 0 0 
ตาก 6 32 4 37 18 89 23 103 0 19 0 0 
แม่สอด 92 187 131 193 52 118 0 17 0 6 0 0 
เข่ือนภูมิพล 0 22 3 49 40 108 33 100 0 12 0 0 
อุ้มผาง 67 114 74 118 60 113 21 71 0 12 0 0 
พิษณุโลก 11 74 32 80 44 112 0 56 0 0 0 0 
เพชรบูรณ์ 9 49 23 76 38 115 0 12 0 5 0 0 
หล่มสัก 7 40 32 93 24 89 1 38 0 0 0 0 



 
 

 

ก.3 (ต่อ) ค่าครึ่งหนึ่งของส่วนเบี่ยงเบนมาตรฐาน (±0.5 SD) ครึ่งหลังของ Rx5day 

วิเชียรบุรี 6 66 14 71 54 126 0 57 0 31 0 0 
กำแพงเพชร 4 47 9 54 36 103 20 84 0 15 0 0 
หนองคาย 49 122 59 171 68 147 0 30 0 0 0 0 
เลย 9 71 24 74 40 120 0 44 0 13 0 0 
อุดรธานี 29 88 61 147 40 114 0 39 0 12 0 0 
สกลนคร 64 160 92 149 38 120 0 40 0 14 0 0 
นครพนม 162 281 171 262 75 191 0 36 0 0 0 0 
ขอนแก่น 2 54 9 56 38 121 0 26 0 11 0 0 
มุกดาหาร 60 143 79 162 37 124 0 38 0 12 0 0 
โกสุมพิสัย 0 57 26 115 35 133 0 43 0 0 0 0 
ชัยภูมิ 0 39 7 66 39 93 8 53 0 14 0 0 
ร้อยเอ็ด 12 85 40 107 9 114 0 57 0 12 0 0 
อุบลราชธานี 58 138 71 145 54 146 9 73 0 8 0 0 
นครราชสีมา 5 43 4 42 16 69 13 81 0 7 0 0 
สุรินทร์ 17 76 19 78 24 86 0 41 0 26 0 0 
ท่าตูม 17 84 30 100 31 108 1 62 0 25 0 0 
นางรอง 10 50 0 40 24 90 0 55 0 12 0 0 
นครสวรรค์ 0 25 0 40 25 84 11 65 0 12 0 0 
ชัยนาท 0 22 6 40 27 97 3 60 0 9 0 0 
สุพรรณบุรี 5 33 0 15 27 118 17 82 0 9 0 0 
ลพบุรี 0 33 1 19 33 101 8 60 0 7 0 5 
บัวชุม 0 25 5 51 34 99 0 61 0 0 0 0 
กาญจนบุรี 2 27 3 35 28 99 35 118 0 29 0 0 
ทองผาภูมิ 89 189 119 192 66 122 23 80 0 21 0 0 
กรุงเทพมหานคร 17 72 23 80 60 138 40 113 0 8 0 0 
บางนา 18 68 20 85 60 138 48 112 0 28 0 0 
สนามบิน 
ดอนเมือง 

8 52 14 57 34 103 24 90 0 18 0 0 

ปราจีนบุรี 47 114 57 135 82 156 21 76 0 0 0 0 
กบินทร์บุรี 60 118 52 110 63 128 14 69 0 6 0 0 
อรัญประเทศ 22 67 33 80 41 111 6 62 0 8 0 0 
ชลบุรี 0 53 0 55 44 118 26 92 0 13 0 0 
เกาะสีชัง 1 30 0 46 38 116 26 88 0 14 0 0 

 



 
 

 

ก.3 (ต่อ) ค่าครึ่งหนึ่งของส่วนเบี่ยงเบนมาตรฐาน (±0.5 SD) ครึ่งหลังของ Rx5day 

พัทยา 0 19 0 15 36 119 29 99 0 18 0 0 
สัตหีบ 0 26 0 27 20 93 49 129 0 19 0 0 
ระยอง 5 63 0 42 59 138 35 116 0 12 0 0 
จันทบุรี 155 262 142 225 177 269 52 179 0 27 0 0 
คลองใหญ่ 343 580 326 499 262 457 84 229 1 40 0 0 
เพชรบุรี 0 17 0 20 3 68 46 149 0 15 0 0 
ประจวบคีรีขันธ์ 14 51 25 62 4 41 20 100 0 65 0 19 
หัวหิน 0 21 0 10 0 23 38 120 0 26 0 0 
ชุมพร 31 76 33 121 40 82 48 130 28 114 2 98 
สุราษฎร์ธานี 3 33 9 71 12 56 18 70 49 178 0 136 
เกาะสมุย 0 22 0 43 0 25 48 173 85 251 24 143 
นครศรีธรรมราช 0 16 7 42 9 44 63 147 222 389 152 333 
พัทลุง 0 10 0 32 4 41 51 117 189 331 183 341 
สงขลา 0 18 2 60 0 16 51 137 192 351 133 294 
หาดใหญ่ 0 27 3 56 8 50 29 93 80 210 69 164 
ปัตตานี 0 0 0 34 1 46 19 81 126 273 100 221 
ยะลา 0 48 1 79 14 62 46 113 99 238 163 278 
นราธิวาส 0 20 0 44 14 71 14 81 215 392 228 381 
ระนอง 241 336 256 367 236 327 136 261 0 61 0 22 
ตะก่ัวป่า 139 243 199 318 204 312 146 272 14 111 0 24 
ภูเก็ต 64 133 78 158 103 177 59 152 3 50 0 15 
สนามบินภูเก็ต 63 146 119 212 132 209 96 194 19 97 0 27 
เกาะลันตา 55 146 57 178 74 168 52 140 11 53 0 32 
ตรัง 61 132 80 161 72 129 62 121 45 116 10 94 
สตูล 32 107 63 132 81 156 79 147 26 98 8 50 

 
 
 
 
 
 
 
 



 
 

 

ก.4 ผลการตรวจวัดปริมาณฝนสูงสุดที่ตกต่อเนื่องกัน 5 วัน (มม.) 
สถานี ม.ค. ก.พ. มี.ค. เม.ย. พ.ค. มิ.ย. ก.ค. ส.ค. ก.ย. ต.ค. พ.ย. ธ.ค. 

แม่ฮ่องสอน 0 0 0 0 111 63.5 96.3 0 93.2 49 0 0 

แม่สะเรียง 0 0 0 0 57.4 68.2 115.1 0 86 0 0 0 

เชียงราย 0 0 0 0 166.8 56.2 145 73.9 75.2 0 0 0 

พะเยา 0 0 0 0 85.9 0 179.3 70.8 0 0 0 0 

เชียงใหม่ 0 0 0 0 165.1 0 74.1 0 0 0 103.7 0 

ลำปาง 0 0 0 0 107.5 0 0 0 0 0 67.8 0 

ลำพูน 0 0 0 0 146.7 0 0 0 0 0 98.4 0 

แพร่ 0 0 0 0 146 0 71.2 133.5 0 0 0 0 

น่าน 0 0 0 0 0 0 141.3 0 161.2 17.5 0 0 

ท่าวังผา 0 0 0 91.7 0 31.1 224 96.6 85.2 34.1 0 0 

อุตรดิตถ์ 0 0 0 0 135.8 0 0 121.8 109.9 0 0 0 

ตาก 0 0 0 0 126.2 0 55.2 0 76.3 0 141.7 0 

แม่สอด 0 0 0 0 145.5 95.3 269 285.1 82.3 0 103.1 0 

เข่ือนภูมิพล 0 0 0 0 257.3 0 67.2 0 84.7 0 185.3 0 

อุ้มผาง 0 0 0 67.5 47.7 68.8 101 44.7 108.9 58.5 61.4 0 

พิษณุโลก 0 0 0 0 0 0 57 0 123.1 127.6 100.6 0 

เพชรบูรณ์ 0 0 0 0 103.1 0 0 0 100.4 0 0 0 

หล่มสัก 0 0 0 0 94.2 0 27.8 0 42.1 0 0 0 

วิเชียรบุรี 0 0 0 0 0 0 0 159.4 0 47.5 0 0 

กำแพงเพชร 0 0 0 0 184.8 63 37.5 0 45.7 0 155.9 0 

หนองคาย 0 0 0 0 0 198 213.4 156.4 128.2 0 0 0 

เลย 0 0 0 0 150.4 80.7 46.9 0 174 92 0 0 

อุดรธานี 0 0 0 0 115.8 37.8 0 87.8 118.4 0 0 0 

สกลนคร 0 0 0 0 40.5 308.8 190.6 131.8 99.7 0 0 0 

นครพนม 0 0 0 0 84.9 100.9 182.9 158.2 98.4 0 0 0 

ขอนแก่น 0 0 0 0 93.3 0 0 0 145.8 0 0 0 

มุกดาหาร 0 0 0 0 58.4 158.3 86.2 232.3 214.7 0 0 0 

โกสุมพิสัย 0 0 0 0 201.1 114.4 0 45 121.8 0 0 0 

ชัยภูมิ 0 0 0 0 0 0 57.3 73.9 125.6 0 34.8 0 

ร้อยเอ็ด 0 0 0 0 181.4 0 0 57.3 57.1 0 33.3 0 

อุบลราชธานี 0 0 0 0 0 0 84.3 132.7 225.5 0 0 0 

นครราชสีมา 0 0 0 0 62.8 0 0 0 0 24.3 0 0 



 
 

 

ก.4 (ต่อ) ผลการตรวจวัดปริมาณฝนสูงสุดที่ตกต่อเนื่องกัน 5 วัน (มม.) 
สุรินทร์ 0 0 0 0 100.9 0 48.4 60.9 95.1 0 0 0 

ท่าตูม 0 0 0 0 82.3 0 0 0 0 0 0 0 

นางรอง 0 0 0 0 122 0 0 40.8 38.4 0 75.4 0 

นครสวรรค์ 0 0 0 0 0 30.2 0 0 121.9 0 74.7 0 

ชัยนาท 0 0 0 0 0 0 0 0 0 72.5 59.2 0 

สุพรรณบุรี 0 0 0 0 141.8 0 0 0 55.2 82.2 72.2 0 

ลพบุรี 0 0 0 0 79.6 0 0 0 52.2 0 97.6 0 

บัวชุม 0 0 0 0 0 0 0 138.6 0 0 154.4 0 

กาญจนบุรี 0 0 0 0 0 0 0 0 72.1 0 94 0 

ทองผาภูมิ 0 0 0 0 81.7 76.6 128.4 0 106.5 0 97.5 0 

กรุงเทพมหานคร 0 0 0 0 162.7 58.2 100.1 0 126.1 92.5 151.4 0 

บางนา 0 0 0 0 153 0 0 0 128.1 67.1 239.1 0 

สนามบิน 
ดอนเมือง 

0 0 0 0 97 50 83 0 107 0 98.8 0 

ปราจีนบุรี 0 0 0 0 0 56.9 77.6 0 169 0 23.5 0 

กบินทร์บุรี 0 0 0 0 79.8 77.2 70.6 0 100.1 0 0 0 

อรัญประเทศ 0 0 0 0 136.6 138.5 0 0 58.4 0 0 0 

ชลบุรี 0 0 0 0 181 0 0 0 217.2 0 0 0 

เกาะสีชัง 0 0 0 0 79 0 0 0 64.4 35 0 0 

พัทยา 0 0 0 0 0 0 0 0 86.4 0 0 0 

สัตหีบ 0 0 0 0 156.3 0 0 0 115.9 61.4 0 0 

ระยอง 0 0 0 0 226.7 0 0 0 184.9 0 0 0 

จันทบุรี 0 0 0 0 155.3 228.4 199.2 239.4 314.4 75.4 71.1 0 

คลองใหญ่ 0 0 0 129 85.7 410 249 556.9 528.3 39 193.9 0 

เพชรบุรี 0 0 0 0 57.9 0 46.2 0 0 52.5 0 0 

ประจวบคีรีขันธ์ 0 0 0 0 89.4 0 67.2 0 0 0 142.4 0 

หัวหิน 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 65.5 0 

ชุมพร 0 177.8 0 0 65 90.6 38 92.6 29 127 0 0 

สุราษฎร์ธานี 0 0 0 0 0 0 0 0 46.9 0 0 0 

เกาะสมุย 0 221.2 0 0 34.4 0 0 0 0 131.2 133.4 0 

นครศรีธรรมราช 0 100.8 0 133.3 78.2 109 0 29.2 0 64.1 620.5 166.6 

พัทลุง 0 0 0 0 0 0 0 0 0 60.3 594 124.4 

สงขลา 0 0 0 0 0 0 0 36.5 41.1 0 764.8 232.3 

 



 
 

 

ก.4 (ต่อ) ผลการตรวจวัดปริมาณฝนสูงสุดที่ตกต่อเนื่องกัน 5 วัน (มม.) 
หาดใหญ่ 0 0 0 31.8 0 47 0 0 0 0 1044 109.9 

ปัตตานี 0 0 0 0 0 0 0 0 90.3 117.5 1155.8 0 

ยะลา 0 0 0 0 0 0 0 151.7 35.7 64.3 1072.5 0 

นราธิวาส 0 0 0 0 0 0 0 0 55.8 142 1361.6 191.8 

ระนอง 0 0 0 144 160.4 277.2 160 211.4 224.2 0 155.4 0 

ตะก่ัวป่า 0 0 0 0 336.1 162.9 45.2 252.7 271.5 174.5 157.3 0 

ภูเก็ต 0 0 0 0 164.4 169.9 0 120.2 77.2 200.9 119.7 0 

สนามบินภูเก็ต 0 32.9 0 0 169.3 206.7 0 0 154.2 291 203.5 0 

เกาะลันตา 0 0 0 0 182 136.7 0 0 0 126.7 167.1 0 

ตรัง 0 0 0 0 103.1 105.8 0 0 54.6 136.4 375.8 0 

สตูล 0 0 0 45.2 143.5 87.3 0 68.2 23.4 134.2 558.3 0 

 
 
 
 
 
 


